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derivar por dedugéo o proprio raciocinio. Estes principios
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conjunto para.

ltalo Calvino



RESUMO

O estudo trata da mensuracéo do risco de crédito, com o objetivo de indicar o valor a
provisionar na conta de créditos de liquidagdo duvidosa. Parte da seguinte
proposicao: clientes com perfis semelhantes, de bancos de varejo concorrentes, ao
terem seus riscos de crédito avaliados por método quantitativo, recebem
aproximadamente a mesma classificacdo. Nesse contexto, as distribuicbes de
provisdo em crédito desses bancos seriam aproximadamente homogéneas. A
analise emprega técnica estatistica robusta para o teste da existéncia de
homogeneidade, tendo como fonte dados trimestrais disponibilizados ao publico pelo
Bacen; referentes ao periodo de margo de 2000 a dezembro de 2002.

O trabalho também sugere que empréstimos de curto prazo, destinados ao capital
de giro, constantes em carteiras de bancos de varejo, sejam concedidos mediante
analise de risco de crédito fundamentadas em métodos quantitativos. Tais bancos
tém alta demanda por empréstimos dessa natureza, o que exige agilidade e padrdes
de decisdo uniformes, procedimentos facilitados por métodos cientificos de analise.
Em oposicdo, o processo decisorio julgamental é moroso, dependente da
experiéncia de um grande (e oneroso) corpo de analistas. O modelo proposto utiliza-
se de dados contabeis para explicar o risco de crédito por meio de metodologia
estatistica. Os dados para modelagem sao provenientes de amostra de 500
empresas, com demonstrativos contabeis relativos aos anos de 1999, 2000 e 2001,
além de dados referentes ao comportamento nos empréstimos concedidos durante o
ano de 2002. As probabilidades de inadimpléncia calculadas pelo modelo sdo entao
indicadoras para os valores a serem provisionados, conforme orientagcdes da
Resolugao CMN 2.682.

Palavras chaves: Risco, incerteza, risco de crédito, classificacdo de risco, provisdo
de crédito, método julgamental, método quantitativo, indice contabil.



ABSTRACTS

This project discusses credit risk rating with the purpose of determining provisions for
doubtful credit. It begins with the following proposition: clients with the same
characteristics get more or less the same ratings when evaluated by retail banks
using quantitative methods. Within this context, credit provision distributions of these
banks would be more or less homogeneous. The analysis utilizes robust statistical
technique for testing the existence of homogeneity, and the analyzed data came from
quarterly statements from March 2000 to December 2002 published by Banco
Central do Brasil (Brazilian Central Bank).

This work also suggests that the retail banks’ credit portfolios of short-term loans
destined to current use be granted through risk credit analysis based on quantitative
methods. Those banks have a high demand for this kind of loans, and they should
utilize scientific methods of analysis in order to rate all loans by the same standards
and through a swift process. Unlike the scientific method, the judgmental method is a
slow one, for it depends on the experience of a large (and expensive) group of
analysts. The model suggested by this work was developed through statistical
analyses that explain credit risk by financial statements and credit behavior data.
These data comprise 500 firms, their financial performance in the years 1999, 2000
and 2001, and their credit behavior relative to loans granted in 2002. The default
probabilities calculated by the model should set the basic pattern for the provisions
for doubtful credit in accordance with Resolugdo CMN 2.682 (National Monetary
Council Statement # 2.682).

Key-words: Risk, uncertainty, credit risk, rating, credit provision, judgemental method,
quantitative method, financial ratio.
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1. INTRODUGAO

1.1. TEMA

Esta dissertagdo versa sobre a metodologia empregada em bancos
comerciais/multiplos na mensuracao do risco de crédito e a partir de seu resultado,
evidenciar o percentual de provisao a ser contabilizado.

O estudo apresenta um modelo quantitativo destinado a avaliar o risco na
concessao de empréstimos. Esses, padronizados e presentes em carteiras de
crédito de bancos de varejo, destinados ao atendimento das necessidades de capital
de giro de empresas. Sugere-se que a avaliacdo do risco em créditos dessa
natureza abandone a esfera tradicional, muito empregada pelos bancos; o Método
Julgamental, baseado na avaliacdo pessoal; para em troca, empregar Técnicas
Cientificas. Em consequéncia, a analise torna-se um processo agil e menos oneroso;
ao depender menos de opinides individuais ou de equipes de analistas de crédito,
promovendo para uma menor ocorréncia de erros de julgamentos e tramites
burocraticos.

Em verdade trata-se de atender as orientagbes emanadas da Resolugao
do Conselho Monetario Nacional (CMN), numero 2.682, de 21 de dezembro de 1999.
A regulamentagao nao fornece o método de avaliagédo de risco de crédito, esse é de
responsabilidade do banco, o que faculta o emprego da metodologia que lhe
convém. A resolucdo somente determina critérios minimos para avaliagao, que além
do atraso, considere outras variaveis, tais como:

i. Capacidade de geracao de fluxo de caixa do devedor;

ii. Segmento econbmico;

iii. Condigdes macroecondmicas;
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iv. Setoriais, entre outros.

A referida resolugao determina que a operacao de crédito classificar-se-ia
por niveis de risco. As classificagdes vao de "AA" (baixissimo risco), ao nivel "H"
(alto risco). Passa pelos niveis intermediarios "A" a "G", nos quais cada faixa por sua
vez, esta associada a um valor minimo de provisionamento. Por exemplo, um crédito
classificado como "E" indica que o minimo a provisionar € 30% do valor da operagao
de crédito. Da mesma forma, havendo um cliente com atraso entre 91 e 120 dias, no
minimo, sera classificado no nivel "E".

Essas regras contribuiram para existéncia de uma maior transparéncia nos
demonstrativos contabeis das instituicbes financeiras, ao exigir a divulgacdo em
notas explicativas da classificacido das operagdes de crédito por niveis de risco. A
fiscalizagdo é prerrogativa do Banco Central do Brasil (Bacen), que através da
Central de Risco!”, possui meios de questionar o valor provisionado em determinado
devedor ou carteira de crédito. Isso se aquele, em sua base de dados, apresentar
um perfil muito divergente daquele refletido na provisao efetivada.

A Resolugdo CMN 2.682 juntamente com a Central de Risco, ndo deixam
de ser uma resposta e uma preparagdo as exigéncias regulatérias. Estdo também
em discussdo no chamado Novo Acordo da Basiléia, ou como denomina o mercado
financeiro, Basiléia Il.

O Novo Acordo nasceu de um estudo iniciado em junho de 1999, que ao
ser implantando, substituiria o Acordo de 1988. A proposta mantém a exigéncia de
capital sobre os ativos ajustados no minimo em 8%, mas nao se limita a ponderagéo
sobre o risco de crédito. Contempla também o risco de mercado e o risco

operacional.

" Criada pela Resolugdo CMN 2.390/97, exige e orienta a coleta de dados junto as instituicoes
financeiras com objetivo final de criar um centro de informagéao de crédito.
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O Novo Acordo estrutura-se sobre trés pilares interdependentes para
atendimento dos seguintes objetos:
i. Pilar 1: Necessidades minimas de capital, que trata da

metodologia e da qualidade da alocac&o de capital;

ii. Pilar 2: Processo de exame de fiscalizagdo, que diz respeito a

supervisdo bancaria e a fiscalizagao;

iii. Pilar 3: Disciplina de mercado, que se relaciona com a
transparéncia das informagdes e a ética.

Quanto ao risco de crédito, o acordo discute sua mensuracao baseada em
analises de crédito externas; ou dependendo da capacidade da instituicdo financeira,
sistemas proprios de mensuracgao.

O tema base desta dissertagcdo é relevante e extremamente pertinente ao
momento, ao cenario econémico-financeiro e a regulamentagdo atual; ao tratar de
métodos de mensuracédo de risco de crédito para estabelecimento de provisdo em
credito, conforme o proposto nas regulamentag¢des em vigor.

A premissa basica estabelecida para esse trabalho é: a Ciéncia Contabil,
através da analise de balango, é a fonte confiavel de informagao para avaliagao
da capacidade do devedor em cumprir o contrato de crédito. Assim, a decisédo
da instituicao financeira em conceder ou nao crédito, avaliada pelo risco, passa a ser
processada por métodos quantitativos e ndo somente pela decisdo humana.

Conforme Silva (1997, p.146), o processo de analise de concessao de
crédito numa sociedade moderna, ndo fundamenta-se somente em uma “boa

capacidade de julgamento”.
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1.2. JUSTIFICATIVA

A regulamentacgao prudencial no Brasil apés o Plano Real, sofreu grande
aperfeicoamento decorrente da reestruturacdo do sistema bancario. Anteriormente
ao plano, os ganhos das instituicdes financeiras estavam fortemente correlacionados
com as elevadas taxas de inflacdo. Possibilitavam o floating das operacdes e
arbitragem de diferentes indicadores.

Com o advento do plano, a receita originaria do floating praticamente
desapareceu. No novo cenario, as instituigdes brasileiras necessitaram de ajustes ao
operarem com spreads reduzidos; exigindo ganho de escala, contengdo de custo e
outras medidas para manterem-se num ambiente financeiro globalizado e
internacionalizado economicamente.

Bancos que ndo se ajustaram a nova ordem foram extintos ou
incorporados. O Banco Central do Brasil por sua vez, para fazer frente a nova
dindmica, implementou uma série de medidas de adequacado da sua estrutura de
supervisao, além de incorporar recomendagdes internacionais.

A Resolugdo CMN 2.682 despontou nesse ambiente, e em esséncia,
apresentou e exigiu das instituicdes financeiras uma nova forma de tratar a
expectativa de perda em crédito, ao relacionar a provisdo contabil da carteira de
empreéstimos com o risco do cliente n&do cumprir o contrato de crédito.

A resolugédo ao ndo impor uma metodologia de analise de risco de crédito
aos bancos e demais instituigdes financeiras, estimulou o desenvolvimento e
aplicacdo de métodos quantitativos para mensurar o risco de crédito. Assim, em
havendo uma relagao entre o indicador de risco, resultado do método; com o valor a
provisionar; propde-se entdo a possibilidade de indicar a provisdo através de

métodos probabilisticos. Técnica esta, incomum e ausente na literatura e pratica
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contabil; uma vez que, comumente empregam-se a média aritmética simples ou
ponderada, quartis, decis, mediana e porcentagem como medida para perdas
ocorridas em periodos anteriores.

Esse estudo ao mensurar o risco de crédito através de um modelo
probabilistico'”, associa o método estatistico & Ciéncia Contabil, apresentando
outras formas de indicar o valor a provisionar em crédito. Além disso, contribui para
a uniformidade, comparabilidade e transparéncia na informacédo contabil. Uma vez
que emprega um método cientifico de mensuragao de risco e n&o julgamental, fruto
da experiéncia e dos sentidos humanos para estabelecer o valor de provisio.

A proposta de indicar o valor para provisdo em crédito na conta de ativos
das instituicdes financeiras através de técnicas quantitativas, fornece uma maior
evidéncia nos ativos dessas instituigdes; o que justifica a escolha e a relevancia do
tema.

Conforme Azevedo (1992, p.42): “Um bom tema é aquele que responde
aos interesses teoricos do pesquisador”. O motivo pelo qual o autor escolheu esse
tema tem origem na problematica identificada na area de atuag&o: a auséncia de
padronizagao no processo de analise de concessado de crédito. Em consequéncia,
sucede-se a escolha do tema e a determinagdo em realizar o projeto: com o0 acesso
aos recursos materiais e de informagdes necessarios para dar andamento ao
estudo, aliar o conhecimento tedrico dos métodos estatisticos com a Teoria de

Contabilidade.

@ A reposta do modelo deve ser considerada como um instrumento para orientar e auxiliar a decisdo
de crédito, desta forma, dependendo do caso, a resposta final, pode ser contraria a sugerida pelo
modelo.
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1.3. O PROBLEMA DE PESQUISA

As demonstracdes contabeis de uma empresa sao fontes de informacgdes
para as instituicdes financeiras analisarem a capacidade da empresa em tomar o
crédito. O processo de avaliagado utiliza-se da teoria de analise de balangos para
justificar as expectativas do banco. Os indicadores econémicos financeiros obtidos
na analise de balangco constituem o "corpus” no modelo quantitativo a ser
empregado.

Esse trabalho sugere que métodos quantitativos proporcionam uma
padronizagao no processo de avaliagao do crédito e em consequéncia, uma reposta
racional a analise, posto que, a mensuracdo do risco de crédito passa a ser
resultado de um modelo quantitativo. Esse modelo, fundamentado em métodos
estatisticos ou econométricos, é independente portanto, do grau de experiéncia de
uma analista de crédito.

Assim o problema de pesquisa relaciona-se com o tratamento dos dados
contabeis e pergunta-se: como construir um modelo para mensurar o risco de
crédito com base em informagao contabil, de tal sorte que o método proposto,

possibilite meios para estabelecer valores a provisionar em crédito?

1.4. HIPOTESE DE PESQUISA

Se 0 modelo proposto com base em informagdes contabeis contribuir para
a explicacdo do risco de crédito e permitir a padronizacdo na avaliagdo do risco,
entdao a provisao para o risco de crédito podera ser adequadamente calculada e

fornecer respostas melhores as exigéncias dos 6rgdos reguladores.
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1.5. OBJETIVO DE PESQUISA

A regulamentagdo sobre risco de crédito no Brasil, traduz-se pela
Resolugao 2.682 de 21 de dezembro de 1999, promulgada pelo Conselho Monetario
Nacional (CMN) e controlada pelo Banco Central do Brasil (Bacen). Conforme
mencionado, a resolugao nao instrui ou propde metodologia para avaliagao do risco
de crédito. As instituicdes financeiras por critérios proprios, estimam o risco e alocam
o resultado sob forma de provisdo em acordo com a tabela definida pelo Bacen.
Assim, o correto enquadramento nas classes de provisdo € responsabilidade das
instituicdes financeiras.

A classificagdo e o correspondente valor a provisionar tratado na

regulamentacgao, se encontram resumidamente no Quadro 1:

QUADRO 1 — PERCENTUAL DE PROVISAOQ, SEGUNDO O NIVEL DE RISCO

Nivel de risco % de provisdo Nivel de risco % de provisdo
AA 0 E 30,0
A 0,5 F 50,0
B 1,0 G 70,0
C 3,0 H 100,0
D 10,0

Fonte: Resolugdo CMN 2.682 de 21de dezembro de 1999

O presente estudo limita-se a analisar as concessdes de crédito dirigidas
por Bancos de Varejo. Estes sao conhecidos pelo grande numero de agéncias,
atendem um publico de perfil diversificado, ofertam produtos financeiros em
condicbes definidas e comumente disponiveis no mercado bancario; tanto na
captacdo como na aplicagao. Assim, a modalidade de crédito analisada, restringe-se
aos empréstimos de curto prazo (ho maximo um ano), destinado a pequenas
necessidades de capital de giro das empresas. As condigdes operacionais do
produto, como a taxa de juros, sdo determinadas pelo planejamento estratégico

efetuado pela alta administragao e orientada a geréncia de produto em consonancia
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com a mesa de operagdes do banco. Empréstimos com essas caracteristicas, neste
estudo, denominam-se Empréstimos Massificados.

Nessas condi¢des, o estudo visa comprovar teoricamente que a aplicagcao
de Métodos Quantitativos na analise de risco de crédito proporciona um ganho de
escala; reduz o tempo de analise, uniformiza e barateia o custo do processo, além
de contribuir para uma melhor classificagdo do risco, ao torna-lo metodologicamente
cientifico. Este estudo considera dois objetivos, um principal e um secundario:

i.  Propor, principalmente, um modelo quantitativo para avaliar o risco no
momento da concessao de créditos massificados e, a partir de seu
resultado, indicar o valor a provisionar em crédito;

i. Estudar, secundariamente, a distribuicdo de provisdo em crédito
efetuada por bancos de varejo e com perfis semelhantes. Comparar a
estrutura das distribuigcdes de provisdo em crédito desses bancos, com
propdsito de verificar a existéncia de homogeneidade em suas
distribui¢cdes, o que indicaria conformidade no método de provisdo em
crédito.

Esclarece-se que o perfil das empresas avaliado neste trabalho, apresenta
um faturamento/ano maximo de R$ 15 milhdes, valor limite definido como do
segmento de varejo pela instituicdo financeira®; fornecedora da base de dados para
a pesquisa. Nessa populacio, selecionou-se aleatoriamente somente as empresas
que apresentaram demonstrativo contabil consistente e relativo ao periodo definido
para o estudo.

Modelos destinados a avaliagdo do risco na concessdo de crédito sao

conhecidos no mercado financeiro como modelos de Credit Score. Em particular, os

®) O acesso aos arquivos condicionou-se em ndo revelar o Banco e seus clientes. Qualquer
informagao que sugerisse ou revelasse a instituicdo ou clientes, foram propositalmente omitidas.



26

modelos aqui tratados s&o fundamentados em métodos quantitativos. Sua
construcdo leva em conta o comportamento de um conjunto de clientes,
acompanhados durante um periodo de tempo, iniciado no momento da obtengao de
um determinado crédito. Dessa forma, e baseados em técnicas estatisticas ou
economeétricas proprias, constroi-se um algoritmo associando informag¢des cadastrais
do cliente com o desempenho no empréstimo. A condi¢ao do ser adimplente ou nao,
em relacdo ao crédito constituido, € fungdo do seu perfil e do comportamento no
periodo estudado. Enquanto os novos clientes do crédito apresentarem o mesmo
perfil dos individuos da amostra estudada, o modelo € valido. Caso contrario, sofre
um ajuste ou é refeito.

Neste estudo, os clientes sdo empresas juridicas. O perfil no caso, sao os
respectivos demonstrativos econdmico-financeiros, solicitados pelo banco a época
da concessao do crédito. O tratamento desses dados tem como orientagao a analise
das Demonstragdes Financeiras; ao construir indicadores que revele a situagcao das
empresas, somada aos dados comportamentais de crédito, relativo ao periodo em
que foi utilizado o empréstimo. O conjunto desses dados possibilita definir as
variaveis necessarias para a construgdao de um modelo que explique a capacidade
do cliente cumprir as regras definidas no contrato do empréstimo contratado. Diante
desse panorama, entra em questdo verificar o papel da informagao contabil como
ferramenta fundamental para a decisao eficiente.

Segundo Hendriksen; Van Breda (1999: p.135):

(...) a Associagdo Americana de Contabilidade, diz que a contabilidade é (...)
o0 processo de identificagcdo, mensuragcdo e comunicagdo de informacgéo
econdmica para permitir a realizagdo de julgamentos bem informados e a
tomada de decisbes por usuarios da informacgao.

Em verdade, trata-se de verificar se indicadores econémico-financeiros
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construidos com base na Teoria da Contabilidade Gerencial e da Analise de
Balango, sdo variaveis suficientemente robustas para serem empregadas em

modelos quantitativos destinados a avaliarem o risco de crédito.

1.6. REFERENCIAL TEORICO E METODOLOGICO

A resposta aos objetivos tragados, faz desta dissertacdo um exercicio
empirico. Em uma primeira etapa, selecionam-se bancos de varejo com perfis
semelhantes. O propdsito € avaliar suas distribuicbes de provisdo em crédito,
segundo as classes de risco, conforme determina a Resolugcdo CMN 2.682; para
posteriormente, identificar a existéncia de homogeneidade entre as classifica¢des de
risco. Para tanto, avalia-se estatisticamente uma série histérica de provisdo em
crédito, segundo o nivel de risco; extraida de uma amostra de bancos cuja
participacdo no mercado de crédito € relevante. O teste avalia o grau de
homogeneidade ao comparar as distribuicées de provisdo em crédito de cada banco
selecionado.

Na segunda etapa, desenvolve-se um modelo para mensurar o risco de
crédito assentado em informagdes contabeis. Com acesso aos arquivos
disponibilizado pelo banco consultado, seleciona-se uma amostra de empresas, no
qual apresentaram demonstrativos contabeis, eram solicitantes e usuarias de crédito
em um dado periodo. A partir do tratamento dos dados constroi-se o modelo
destinado a avaliar o risco de crédito. Detalhes quanto aos procedimentos de coleta
de dados, de construgcao dos indices, analise da hipotese de pesquisa e do modelo
estdo descritos no capitulo 5. Neste momento expdéem-se os fundamentos teodricos

utilizados no trabalho.
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O referencial tedrico-metodoldgico tem como fonte, as classificagdes de pesquisa

desenvolvidas por Abramo (1979, p.34-44):

Segundo a utilizagao de resultados:

Pesquisa aplicada: tipo de estudo empregado para que os resultados
tenham aplicacdo imediata na solugdo de problemas concretos. E a
obtencao do conhecimento pela transformacao da realidade.

O resultado do estudo retrata aplicagdo no mercado bancario e sera uma

tentativa de contribuir para o processo de concesséao e avaliagao do risco de crédito,

bem como oferecer novas vertentes para outras analises.

Segundo os processos de estudo:

Estrutural: analise sistematica da forma, do funcionamento, dos elementos
e das suas inter-relagdes.

Estatistico: exame da frequéncia e da variabilidade da incidéncia de certos
atributos.

O processo de estudo conta com a analise sistematica das informacdes

contabeis, seu funcionamento e sua relacdo com a avaliacdo do crédito. A natureza

estatistica verifica-se no evento aleatério, que é a capacidade de pagamento do

crédito concedido.

Segundo a natureza dos dados:
Pesquisa de dados objetivos ou de fatos: procura descrever objetivamente
uma realidade.

A pesquisa € objetiva, tratando de analisar o processo de concessédo de

crédito conduzido em bancos de varejo.

Segundo a procedéncia dos dados:
Dados primarios: dados colhidos em primeira mao pelo investigador.
Dados secundarios: dados ja existentes, anteriormente colhidos por outro.

As fontes de dados secundarios sdao os demonstrativos contabeis de

empresas que constavam como solicitantes de crédito no banco pesquisado. Um

outro conjunto de dados, esses primarios, constitui-se nas informag¢des da situagéo

dos créditos em haver relativos as empresas selecionadas.
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Segundo o grau de generalizagao:

Por amostragem: subconjunto de um conjunto maior de dados. Os resultados
dos dados colhidos sdo generalizados para o todo, obedecendo a certas
condic¢des e procedimentos estatisticos.

O grau de generalizagao do estudo emprega a Teoria de Amostragem. Em
uma etapa, seleciona-se uma amostra de bancos para estudar a provisdo em
crédito. Em outra, uma amostra dos balangos das empresas solicitantes de crédito

junto a uma instituicao bancaria.

Segundo a extensao do campo de estudo:
Pesquisa monografica ou de profundidade: limitagdo da pesquisa a um
tema ou a um problema especifico.

O tema deste trabalho é especifico: mensuracédo do risco de crédito para

fins de provisao.

Segundo os métodos de analise:
Construgdo de modelos: reconstruir a realidade e construir ndo uma
representagao ideal, mas uma situagédo, um evento, um fenémeno, etc.

O método de analise emprega meétodos quantitativos, tanto para identificar
um comportamento, quanto para estabelecer um modelo. Neste caso, um Modelo de
Avaliacdo do Risco na concessao de crédito para empresas.

Ainda como parte integrante do trabalho, efetua-se um levantamento e

analise da literatura sobre os métodos empregados em provisao de crédito bancario.
1.7. DELIMITACAO DO ESTUDO

Uma dificuldade em estudos de modelagem em crédito relaciona-se com o
acesso a estudos realizados, disponibilidade de informacao e periodo de coleta de
dados.

Trabalhos relativos a risco de mercado sdo amplamente divulgados em
diversas midias, artigos, livros, seminarios e internet; nos quais é possivel encontrar

nao somente métodos dos modelos, mas também troca de dados e divulgacéo de
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trabalhos efetuados. A coleta para constituir uma base de dados consistente para
estudos de risco de mercado, inclusive, pode ser confeccionada sobre um periodo
de observagao curto (muitas vezes uma semana € o suficiente, para o estudo); dado
o volume de transacdes. Em relagcdo ao estudo de risco de crédito, o processo €
mais complexo. A constituicdo de uma base de dados exige um periodo maior e,
além disso, ha ocorréncias de limitagdes internas e externas a instituicado bancaria; o
que dificulta o desenvolvimento da modelagem.

A informagao de crédito tem carater sigiloso, tanto em nivel interno do
banco quanto — no mercado. As técnicas empregadas em modelos sao divulgadas e
acessiveis. No entanto, as informacdes ndo sido claras o suficiente e a ponto de
serem utilizadas como estudos comparativos. Em particular, os resultados das
aplicagées no mercado bancario, possuem um carater sigiloso. Com exceg¢ao dos
estudos iniciais, pioneiros e amplamente divulgados'”; encontra-se somente na
dissertagdo de Rosa (2000) e mais recentemente em Vicente (2001), detalhes do
procedimento metodolégico e resultados dos modelos por eles estudados. De
acordo com Saunders (2000a), no prefacio de seu livro, uma das razdes da
inacessibilidade a metodologias de diversos e recentes modelos de mensuragao de
risco de crédito é em parte, devida a natureza semiproprietaria dos modelos.
Quando disponibilizados, sao feitos através de “papers [destaque do autor] de
trabalho, papers [destaque do autor] publicados e outras fontes. Assim, (...) detalhes
dos modelos se apresentam ‘translucidos’ em vez de transparentes.”

Quanto a disponibilidade de dados de crédito no ambiente interno da
instituicdo, ha também obstaculos. O procedimento de coleta de informacgdes

necessarias para a construcdo de uma base de dados suficiente para estudos de

“ Ver por exemplo, Securato (2002) ou Silva (1997).
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modelagem € muito grande no volume de registros e de variaveis a serem
analisadas. Exige compor dados que estdo em geral, sobre responsabilidades de
varios gestores; tornando muitas vezes a coleta, um processo moroso e burocratico.
A auséncia de um procedimento interno responsavel ou que oriente o processo para
constituicdo dessas informacdes dificulta 0 acesso aos dados, a ponto de deixa-lo
eventualmente; impossivel.

A conducédo das pesquisas empiricas envolveu em um primeiro momento,
o levantamento dos dados de provisdo em crédito efetuados pelas instituicoes
bancarias no Pais, junto ao Bacen, no periodo de mar¢co de 2000 a dezembro de
2002. Em um segundo momento, utilizou-se das informagdes disponibilizadas por
uma instituicdo bancaria brasileira. A selecdo de empresas limitou-se nas que
apresentavam pelo menos dois balangos anuais, relativos aos anos 2000 e 2001.
Uma vez selecionadas e somente sobre aquelas que efetivamente contrataram
crédito, acompanhou-se o desempenho no empréstimo efetivado; durante o ano de
2002.

Salienta-se que a generalizagdo do resultado numeérico do estudo
restringe-se ao periodo em que foram selecionadas as amostras. Contudo, o modelo
€ valido e expansivel para a populacao; se o perfil dos clientes a serem testados
pelo modelo, mantiverem-se semelhantes aos das empresas pesquisadas. Isso néo
quer dizer que a teoria e o0 método aqui empregados tenham uma sobrevida curta.
Muito pelo contrario, eles constituem um "corpus” especifico. Servem de base para
novas possibilidades de pesquisa e podem ser repetidos, como também melhorados.

Registra-se também que a metodologia para desenvolver o modelo de
anadlise de risco de crédito, buscou verificar a capacidade preditiva de dados

contabeis em um modelo de Credit Scoring. Os bancos quando desenvolvem
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modelos semelhantes ao apresentado neste estudo, além de empregarem
informagdes contabeis, buscam também dados sobre a saude financeira dos sécios
e/ou proprietarios da empresa; assim como o desempenho no setor econédmico no
qual esta inserido a empresa e as restricbes legais de ordem financeira ou judicial.
Dados restritivos dessa natureza, tanto podem ser filtros, impeditivos; o que
ocasiona a recusa do banco em aceitar o acesso do cliente, como também serem
variaveis explicativas a serem introduzidas no modelo. Este estudo, em fungdo da
pergunta problema, hipotese e objetivo de pesquisa (enfatizar a informagao contabil
como relevante para o modelo), limitou-se a analisar as empresas sob o ponto de
vista de dados contabeis.

Finalizando, destaca-se que na gestdo de crédito, o modelo por si s6 ndo
libera totalmente o empréstimo. E muito comum, no mercado bancario, associarem
os resultados do modelo a uma estabelecida politica de crédito. Dependendo do
resultado do modelo, ele automaticamente aprova ou reprova o crédito; ou ainda
encaminha o processo para uma algada superior, para uma analise mais criteriosa.
Nesse contexto, um modelo de risco de crédito deve fornecer resultados separados
das decisbes da politica de crédito. Ndo somente para facilitar o acompanhamento
do modelo, mas também para auxiliar a identificagdo de eventuais contingéncias que

venham a ocorrer.
1.8. DESCRI(}AO DOS CAPITULOS

O capitulo inicial preocupa-se em localizar o tema gestdo de risco de
crédito no ambiente bancario, identificar o problema de pesquisa, caracterizar o
objetivo e estabelecer a hipotese. Além disso, sdo descritas as justificativas para o
tema; o "corpus" analisado no trabalho e a metodologia na qual se apdia.

Os dois proximos capitulos sdo uma revisao da literatura sobre os temas:
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Risco de Crédito e a Regulamentagao no Crédito:

O capitulo 2 trata do risco de crédito, iniciando-se pelo conceito de risco e
da incerteza. A seguir, define o crédito e descreve sua fungcdo na atividade
econdmica. Logo apos, apresentam-se 0s principais riscos passiveis de ocorrerem
numa instituicdo bancaria.

No capitulo 3, enfoca-se a regulamentagdo no crédito. Em particular, o
Acordo de Basiléia em sua versao inicial; além daquela que esta em discussdo. Em
seguida, analisa-se seu efeito no Brasil, através das regulamentag¢des vigentes no
Pais; com especial énfase na Resolugcdo CMN 2.682. Conclui-se o capitulo ao
estudar o conceito de risco, de incerteza e de provisao na contabilidade bancaria.

Ja no capitulo 4, aborda-se a metodologia desenvolvida para identificar se
as instituicbes financeiras com caracteristicas semelhantes, apresentam
distribuicdes de provisdo homogéneas. O capitulo encerra-se com a exposi¢gao dos
resultados e consequente conclusao, elaborada a partir de elementos analisados.

Desenvolve-se no capitulo 5, o modelo propriamente dito de avaliagao de
risco na concessao de crédito. Inicia-se com a metodologia referente ao Processo de
Amostragem e Identificagdo de Variaveis Explicativas, através do tratamento dos
dados contabeis. Fundamenta-se na Teoria da Analise de Balango, ao desenvolver
indicadores contabeis e emprega-los como variaveis explicativas do modelo. Esse
por sua vez, calcula o risco de inadimpléncia do cliente; através de uma medida de
probabilidade e seu valor, € ajustado a classificacdo definida na Resolu¢cdo CMN
2.682; espelhando assim, o valor a provisionar em crédito.

A conclusdo se da no sexto capitulo, apresentando as consideragdes

finais e possiveis contribuicdes para estudos futuros, bem como suscitar.
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2. RISCO DE CREDITO

2.1. CENARIO

A demanda por empréstimos ou financiamentos € consequéncia da
auséncia de recursos préprios para satisfagdo de uma necessidade. Seja esta na
figura da pessoa fisica, para a aquisicdo de bens e investimentos; ou da pessoa
juridica, na busca por capital de giro para dar continuidade ao processo produtivo ou
para investimentos continuos.

No sistema econdmico, existem agentes superavitarios e agentes
deficitarios, cabendo as instituicdes financeiras!” o papel de agente intermediador.
Tém portanto, essas instituicdes, a incumbéncia de proceder na troca de recursos
monetarios entre aqueles agentes — superavitarios ou ofertadores de fundos,
deficitarios ou tomadores — suprindo assim, as necessidades deles.

A credibilidade e longevidade de uma instituicdo financeira, dependem
diretamente de como ela administra a troca de ativos financeiros. “As obrigagées dos
tomadores de recursos constituem os ativos dos intermediarios financeiros, sendo
seus passivos 0s ativos dos aplicadores de recursos”, (ASSAF NETO, 2002, p.253).
Enquanto os ofertadores de fundos desejam seguranga, liquidez e rentabilidade na
aplicacdo de seus recursos; cabe ao Banco assegurar que a aplicagdo desses

recursos na forma de financiamento tenha retorno garantido.

M Atividades de uma instituicdo financeira, neste trabalho, restringi-se a bancos comerciais/multiplos,
sendo seu principal diferencial em relagcdo a outras instituicdes, a capacidade de gerar moeda e
elevado porte para movimentar grandes volumes de recursos (ASSAF NETO, 2002, p.253). Bancos
multiplos surgiram na Resolugdo CMN 1.524/88.
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Segundo Silva (1997, p.51); é funcdo do crédito assegurar que o tomador
cumpra as regras estabelecidas ao solicitar o financiamento, garantindo assim, a
solidez e reputacdo da instituicdo. A saude financeira do banco ocorre em fungao de
sua capacidade de administrar o risco inerente a atividade de ser um intermediario
financeiro. Dentre os diversos riscos existentes no processo, ha o de crédito, sendo
esse decorrente da possibilidade do ndo cumprimento da promessa de pagamento
por parte do tomador; dai a relevancia do tema em analise.

Securato (1996, p.104), alerta para a delicada situagdo do ofertador de

crédito. Segundo ele:

Uma das questbes mais importantes a que estd exposto o executivo
financeiro é a do crédito (...) No caso dos bancos, estas questdes sdo sempre
mais complexas, pois podem gerar problemas de liquidez que, irdo custar
muito caro ao acionista, quer pela elevagdo da taxa de captagdo do banco,
quer pela necessidade de chamada de capital ou, na pior das hipéteses, com
a proépria liquidagao do banco.
Os meios pelos quais os bancos cuidam para a manutencdo de sua
carteira de crédito com qualidade sao diversificados, a gestdo de crédito é o

“

instrumento pelo qual os bancos estdo “.. lutando para reunir tanto informagées
quanto as bases analiticas necessarias para avaliar os empréstimos bancarios
através de algum padrdo significativo de risco/retorno”; (CAOUETTE; ALTMAN;
NARAYANAN, 2000, p.5).
Saunders (2000a, p.1-3), por sua vez, enumera sete razdes para o
desenvolvimento de técnicas de medidas e gestao de risco de crédito:
i. Aumento de faléncias:
Verifica-se um aumento permanente ou estrutural de faléncias,
resultado do aumento da competi¢cao global e da busca da qualidade

total para manter-se viavel.

ii. Desintermediacao:
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Seria a queda na qualidade média dos empréstimos. A expansao do
mercado de capitais tornou mais acessivel o crédito para pequenas e
médias empresas. Fazendo com que, as que tém buscado por
recursos em bancos e instituicbes financeiras sejam, geralmente, as
menores; e com classificagao de crédito considerada fraca.

Margens mais competitivas:

As taxas de juros nos empréstimos por atacado s&o mais
competitivas, devido ao ganho de escala, mas enfraquecem a relagéo
risco-retorno proveniente do empréstimo.

Valores declinantes e volateis de garantias reais:

A dificuldade em estabelecer o valor de garantias reais torna a
concessao de crédito mais arriscada.

O crescimento de derivativos extrabalanco:

Em muitas instituigdes nos EUA, o valor tedrico e ndo de mercado, de
suas exposicdes extrabalanco a instrumentos, como o swaps,
costuma ser mais de dez vezes o montante em registros contabeis de
empréstimos.

Tecnologia:

Avancos na informatica e em sistemas de informagao permitiram o
desenvolvimento de sofisticadas técnicas de modelagem.

Exigéncias de 6rgéos reguladores:

A adequacdo do capital imposta pelo Bank for International
Settements (BIS), implementada em janeiro de 1993; e Bancos
Centrais, forcaram os bancos a desenvolverem modelos proprios

para medirem o risco de crédito.
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Para o autor, as imposi¢des dos 6rgaos reguladores, se ndo € o principal, € o
maior impulsionador de novas formas de gestdo de crédito. Esse é fato em que
Caouette, Altman e Narayanan (2000, p.5); também concordam e ainda, enumeram
outros motivos:

i. Surgimento de mercados dinamicos para intermediagdo de
empréstimos;

ii. Busca de retorno sobre o patriménio.

2.2. CONCEITO DE RISCO E DE INCERTEZA

A idéia de risco é intrinseca a natureza humana. Seu significado, segundo
o dicionario Aurélio, é: “perigo, possibilidade de perigo (...), possibilidade de perda ou
responsabilidade pelo dano”. Enquanto perigo e possibilidade de perigo denota a
condicdo de atencao, de alerta; a possibilidade de perda apresenta uma conotagao
de evento mensuravel.

Bernstein (1997, p.2) em sua obra, assinala que a evolugdo da sociedade
como conhecemos atualmente, € consequéncia do comportamento racional que a
mesma impds ao tratar de fendmenos que aparentemente nao tinham controle
algum. A racionalidade no processo de criagdo de mecanismos para mensurar
fendmenos aleatérios, foi fator primordial na administragao do risco.

Embora ndo haja dificuldade em definir risco; Securato (1996, p.27), alerta
para a complexidade em avalia-lo. O autor mensura o risco através de probabilidade,
por meio do desvio-padrdo e como taxa de juros; objetivando demonstrar modelos
gquantitativos. A associagdo de risco a uma medida, € verificavel em diversos e

conceituados autores.
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Jorion (1998, p.3, 62), em varios momentos de sua obra, conceitua risco e

“

0 associa a uma medida estatistica: o desvio-padrdo. Define risco como a
volatilidade de resultados inesperados...”, € a “disperséo de resultados inesperados,
devido a oscilagbes nas variaveis financeiras”. No entanto, reconhece que risco na
linguagem corrente € “perigo de perda”. Porém, ao posicionar-se para finangas, tema
especifico de sua obra, relaciona risco a outra medida estatistica: Volatilidade; ou
dispersao.

Para Weston; Brigham (2000, p.155), genericamente, risco € a
eventualidade da ocorréncia de algum fendmeno desfavoravel. Porém, quando
associa-se com investimentos financeiros: “Risco (...) € a probabilidade de
efetivamente se ganhar menos do que o retorno esperado — quanto maior a
possibilidade de retornos baixos ou negativos, mais arriscado o investimento”. Os
autores ainda concluem que risco € produtivo, ao relacionar risco como “algo que
tem sua utilidade”.

Mishkin (2000, p.57), define risco como: “...) O grau de incerteza
associado ao retorno”, e para Gitman (1997, p. 131), o risco é: “(...) A possibilidade
de perda”. Em ambas definicbes, as expressbes “grau de incerteza” e
‘possibilidade”, remetem a idéia de probabilidade.

Segundo Securato (1996, p.28), ao lembrar conceitos da Teoria de
Probabilidades, o evento certo tem como probabilidade a unidade e o evento
impossivel tem valor zero; significando que na hipotese de sua ocorréncia, a
probabilidade assume o valor nulo. Considerando esses extremos, temos um grau
de incerteza, cuja mensuragdo sera determinada pela probabilidade. Assim, para

By

Securato, o evento associado a perda ou a incerteza, sera determinado pela
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probabilidade observada nos dados dos eventos. O autor ainda define incerteza
como a situagdo extrema, na qual ndo ha meios de emprego ou mesmo interesse
em utilizar a probabilidade como medida de risco.

Silva (1997, p.75), por sua vez, esclarece as diferengas conceituais entre
risco e incerteza em Finangas. Risco, segundo ele, € um evento mensuravel por
meio da probabilidade objetiva; enquanto incerteza € um evento cuja ocorréncia nao
€ mensuravel através de probabilidades objetivas, mas sim por probabilidades
subjetivas.

De fato, na Teoria Probabilistica, a chamada probabilidade objetiva faz
parte do conceito defendido pela escola Frequencista, “adotada de forma quase
unédnime pelos estatisticos durante a primeira metade do século e ainda hoje
considerada correta pela maioria”, (MURTEIRA, 1990, p.11-20). Sua medida é
estabelecida pela frequéncia relativa do evento, nas mesmas condicbes, em um
grande numero de repeticdes sucessivas. Quanto a probabilidade subjetiva, esta
pertence a escola Personalista, ou propriamente, Subjetiva.

A interpretagdo da probabilidade subjetiva ndo aceita um unico e
impessoal valor a ocorréncia do evento. Segundo Murteira, defende que a avaliagao
depende de um “estado de espirito (palpites, inclinagbes, conhecimentos,
informagées)”. Dois individuos avaliando o mesmo experimento podem fornecer
probabilidades diferentes®.

Risco e incerteza sdo manifestagbes da mesma forca fundamental; a
aleatoriedade e sua mensuracgdo, na metodologia cientifica, € conduzida através do
Calculo de Probabilidade. Dependendo de como se interpreta, essa pode nortear o

conceito de risco ou de incerteza. A confirmacao da dificuldade em mensurar risco,

@ N3o faz parte deste trabalho um aprofundamento nesse assunto. Um interesse maior pelo tema
pode iniciar-se pela obra de Murteira (1990).
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consequéncia do conceito de interpretacdo de probabilidade e de incerteza, é tema
de estudo de Marcheti (1990).

Ao associar incerteza no processo de decisdo com o0 conceito de
probabilidade, Marcheti (1990, p.35), chama atengcdo para um fato: diferentes
definicbes de probabilidade implicam em “inferir diferentes julgamentos para o termo
incerteza”. Sua obra destaca trés correntes de pensamentos para a probabilidade e
a incerteza: Uma na visdo de Knight®, outra na de Keynes, e a visdo Subjetivista. A
primeira, de Knight, afirma que probabilidade e risco sdo mensuraveis; entretanto a

incerteza, nao.

A incerteza deve ser tomada em um sentido radicalmente distinto da nogao
familiar de risco, da qual nunca foi apropriadamente separada... Descobrir-
se-a que uma incerteza mensuravel [grifo do autor], ou “risco” [grifo do
autor] propriamente...é tdo diferente de uma imensuravel [grifo do autor]
que, na verdade , ndo chega a ser uma incerteza. (KNIGHT(1921, p.197)
apud BERNSTEIN, 1997, p.219).

Keynes, no entanto, considera que a ‘probabilidade é uma relagdo entre
evidéncia e o evento considerado, mas ndo é necessariamente mensuravel, e a

incerteza esta associada a auséncia de conhecimento probabilistico”.

Por conhecimento ” incerto “... ndo pretendo meramente distinguir o que se
sabe ao certo do que é apenas provavel. O jogo da roleta ndo esta sujeito,
nesse sentido, ‘a incerteza ... O sentido em que estou usando o termo é
aquele em que a perspectiva de uma guerra européia € incerta, ou o0 prego
do cobre e a taxa de juros daqui a trinta anos, ou a obsolescéncia de uma
nova invengao ... Sobre esses assuntos, ndo ha nenhuma base cientifica
para se formarem quaisquer probabilidades calculaveis. Nés simplesmente
nao sabemos. (KEYNES (1937) apud BERNSTEIN, 1997, p.229).

Finalmente a visdo Subjetivista, segundo Marcheti (1990, p.36), nos
transmite a idéia que a probabilidade € um grau de crencga, e a considera adequada
para quantificar o nivel de incerteza.

A mensuracgédo de risco esta associada a probabilidade. Porém, diferentes

® Frank H. Knight, economista da Universidade de Chicago, cuja tese de titulo: ‘Risk, uncertainty and
profit foi publicada como livro e segundo Bernstein (1997, p. 219), trata-se da “primeira obra de
alguma importancia” a discutir risco e incerteza.
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concepgdes do termo, orientam diferentes tratamentos da incerteza. Como o
processo decisério ocorre em experimentos ndo deterministicos, sempre cogita um
grau de incerteza quanto a ag¢des a serem tomadas. Neste estudo, o conceito a ser
adotado para incerteza sera o mesmo definido por Securato (1996). Considerando-a
como impossibilidade de emprego da teoria estatistica na mensuracao do risco e,

resumindo-a na definicdo de Kassai; Kassai; Santos et. alli. (2000, p.100):

Em geral é feita uma distingdo quase semantica entre os termos risco e
incerteza [grifo do autor], cuja conceituagdo depende do grau de precisdo
associado as estimativas.Quando todas as ocorréncias possiveis, ou
estados futuros, de certa variavel sdo conhecidas e encontram-se sujeitas
a uma distribuicido de probabilidade também conhecida, ou que pode ser
calculada com algum grau de precisdo, diz-se que existe risco. Quando
essa distribuigdo de probabilidade ndo pode ser avaliada, diz-se que ha
incerteza. A incerteza, de modo geral, envolve situagcdes de ocorréncias
nao repetitiva ou pouco comum na pratica, cujas probabilidades ndo podem
ser determinadas (...) Em udltima analise, risco é uma incerteza que pode
ser medida; ao contrario incerteza € um risco que nao pode ser avaliado.

2.3. O CREDITO E A FUNGAO NA ATIVIDADE ECONOMICA

A partir do momento que as primeiras Casas Bancarias passaram a dar
destino aos recursos sob sua guarda, criou-se o crédito; como fonte de empréstimo
e financiamento. A etimologia da palavra crédito é: confianga, segurangca e boa
reputacdao. Ao dizer-se que uma pessoa “tem crédito”, diz-se que ela é confiavel
tanto para solicitar empréstimo como para abrir uma conta em banco. Assim, tanto
faz ser doadora ou receptora de recursos, ja que o que esta em jogo € a confiancga
depositada nos individuos.

No mercado financeiro, entretanto, o conceito de crédito é direcionado.
Santos (2000, p.15), define crédito como a modalidade de financiamento destinada a
possibilitar a realizagdo de transacdes comerciais entre empresas e seus clientes.
Para o autor, crédito € um instrumento para viabilizar um negécio. Para Ortolani

(1999, p.35), porém, o crédito & relativo as operagdes que envolvem risco de
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inadimpléncia nas obrigagdes assumidas. Portanto, crédito esta associado as
obrigag¢des que o tomador estabelece com o doador do recurso.

Silva (1997, p.63-66), comenta a existéncia de diferentes interpretagdes
para crédito. No entanto, em um sentido restrito, define como: “A entrega de um

valor mediante a promessa de pagamento”. Em financgas, continua o autor:

(...) crédito define o instrumento de politica de negdcios a ser utilizado por
uma empresa comercial ou industrial na venda a prazo de seus produtos
ou por um banco comercial, na concessdo de empréstimos, financiamentos
ou fianga.

Ainda segundo Santos (2000, p.14), imperaria entre varios autores o
raciocinio pelo qual crédito, € uma troca de um valor presente por uma promessa de
reembolso futuro acrescido de juros; retorno ndo necessariamente certo, em virtude
do fator risco.

Em Securato (2002, p.18), “.. o crédito, ou mais precisamente a operagdo
de crédito, € uma operagcdo de emprestimo que sempre pode ser considerada
dinheiro, ou caso comercial equivalente a dinheiro, sobre o qual incide uma
remuneragdo que denominamos juros”. Essa definicdo além da apresentada por
Ortolani, permite-nos definir crédito como uma operacdo de empréstimo ou de
financiamento® em dinheiro. Uma operagao na qual o tomador paga juros para ter
hoje, a disponibilidade de recursos monetarios. Entretanto, apresenta um risco de

nao poder cumprir com a obrigagao assumida contratualmente.

@ Segundo Ortolani (2000, p.36) “‘empréstimo sao valores liberados pela instituicdo financeira
(credor) para seu cliente (devedor), sem que haja um controle efetivo do credor sobre a sua utilizagao
dos recursos. (...) financiamentos, sdo valores liberado pelo credor para serem aplicados pelo
devedor na aquisicdo de bens modveis ou iméveis”. Neste trabalho, trataremos empréstimos ou
financiamentos indistintamente de sua utilizagdo, mas quanto ao tempo, as operagdes limitam-se ao
curto prazo. Tanto um como outro, serdo recursos disponibilizados pelo credor para o devedor
mediante um contrato, no qual ha juros a serem pagos e um prazo de liquidagdo n&o superior a um
ano.
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2.3.1. O crédito na atividade sé6cio econdmica

A economia esta representada por agentes econdmicos como: individuos,
familias, empresas, governos, além de diversas outras entidades. Todas, em algum
momento, podem demandar por recursos financeiros. A funcdo do crédito no
mercado financeiro esta relacionada aos objetivos do agente econémico. Enquanto
que para individuos ou empresas, ao buscarem crédito, o propésito é o atendimento
de suas necessidades com o compromisso de honra-lo nas condicdes tratadas. Para
entidades financeiras, como o Banco, o crédito € a esséncia de seu negocio.
Segundo Silva (1997, p.64), o crédito como negdcio ndo € somente parte integrante

da atividade bancaria, mas também de qualquer atividade de natureza econémica.

a) O crédito na sociedade

O crédito na sociedade estimula a demanda e, impulsiona a atividade nos
setores produtivos ao aumentar o nivel de acdo, além de possibilitar a realizagao de
seus projetos de investimentos. Aos individuos e familias, permite o acesso e
aquisicao de bens de consumo. O Estado, nas suas diferentes representacoes,
também faz uso do crédito ao solicitar financiamentos e empréstimos para
atendimento das necessidades de investimentos ou de fluxo de caixa.

O crédito € uma componente da politica monetaria, e ocasionalmente o
governo atraveés de politicas macroeconémicas interfere na atividade e nas politicas
de créditos de familias e empresas; limitando prazos, alterando taxas de juros
basicas, criando ou aumentando aliquotas de impostos financeiros, etc.

Segundo Lopes; Rosseti (1992, p.196), “a politica monetaria pode também

ser definida como a atuacéo das autoridades monetarias, por meios de instrumentos



44

de efeito direto ou induzido, com o proposito de controlar a liquidez global do
sistema econémico”.

De fato, as autoridades monetarias podem diretamente controlar o volume
e a destinacdo do crédito, a taxa de juros, o prazo, o limite e as condi¢cbes de
empréstimos. Se o interesse do governo é aumentar as taxas de crescimento, entao,
possibilita-se o aumento da liquidez da economia e da oferta de crédito. Caso
contrario, quando o objetivo € evitar um aumento excessivo da inflagdo, o governo
reduz a liquidez do sistema financeiro; através da restricao ao crédito.

A Figura 1 resume os efeitos dos instrumentos da politica monetaria:

FIGURA 1 — EFEITOS DA POLITICA MONETARIA

[ Politica Monetaria ]

Com efeito sobre ¢
[ Reservas bancarias ]
¢ Que afetaram
v h 4
[ Empréstimos Bancarios J [ Dendésitos Bancarios ]
Que constituem parte de ¢

[ Oferta de Moeda ]

\ 4 J A 4
Custo e disponibilidade de Que afetara o mercado Prego dos Ativos
crédito financeiro e de capitais Financeiros
que vdeterminam

Rendimento dos
ativos financeiros

v

[ Consumo e investimento ]

Fonte: adaptado de Passos; Nogami (1998, p.404)
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b) O crédito nas empresas nao financeiras

O crédito na atividade das empresas nao-financeiras pode impulsionar as
vendas, quando por meio da concessao de recursos proprios, transfere-os para seus
compradores. Nessas condi¢cdes, a empresa esta efetuando uma venda a prazo e
abrindo m&o de recursos presentes para arriscar um recebimento futuro, fato que
eventualmente podera obriga-la a fazer empréstimos para recompor o capital; ou
deixar de investir, se a acdo provocar déficit. De outra forma, o crédito pode ser a
componente para manutengdo ou expansao de seus negocios; quando a empresa
busca financiamento ou empréstimo em um banco.

Segundo Silva (1997, p.68-71), a concessao de crédito em finangas, tem a
funcao de investimento operacional. Na teoria financeira, as fun¢des basicas de uma
empresa s&o: o investimento, financiamento e distribuicdo de dividendos. A
combinagao otimizada desses objetivos leva a maximizagdo do valor da empresa.
Isso requer delas a possivel adogao das seguintes politicas:

i. Investimento, que orienta a empresa a adequar a composi¢cao do
ativo, quanto a permanentes e circulantes; e o grau de risco a assumir
na decisdo. Assim, a decisdo de investir operacionalmente em
duplicatas a receber decorre da politica de crédito, fator de negdcio
para a empresa;

ii. Financiamentos, que tratam de avaliar qual a melhor composicédo de
capital, entre recursos préprios ou de terceiros; analisando o custo
dessas fontes e 0s riscos que possam apresentar para a empresa;

iii. Distribuicdo de dividendos, que tratam da definicdo do percentual de
lucro a ser distribuido. Sua acédo € consequéncia das oportunidades

de investimento e financiamento.
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Em relagdo as fontes de crédito de curto prazo, para Weston; Brigham

(2000, p.481-488), as empresas tém quatro principais fontes de recursos para

financiamentos:

Provisdo, que sado passivos de curto prazo com ocorréncia
continua e, geralmente, destinados ao pagamento de salarios e
impostos;

Contas a pagar ou crédito comercial, que representam a maior
parte das dividas de curto prazo (40 % do total); de empresas nao
financeiras de médio porte. Dentre as de pequeno porte o
percentual € maior, pois apresentam dificuldades para obtencao
de recursos de outras fontes. O crédito comercial € um
financiamento esponténeo, fruto de transagdes comerciais
comuns. Trata-se da empresa obter junto ao seu fornecedor,
recursos para dar continuidade em seus negocios, registrando a
divida como uma conta a pagar;

Crédito bancario para as empresas; que segundo os citados
autores, quanto a importancia, perde somente para o crédito
comercial. Sua influéncia n&o esta no volume, mas no fato de
serem recursos ndo espontadneos. Uma maior necessidade de
investimento exige das empresas a busca de recursos em bancos.
A negacdo de concessao de financiamento ou empréstimo pode
provocar perdas de oportunidades de crescimento, quando nao, a

quebra da empresa;
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iv. Commercial paper™ é um tipo de nota promisséria. Ndo garantida
ou emitida, por empresas grandes e consideradas fortes diante do
mercado. Vendidas para outras empresas, companhias de seguro,
fundos de pensdo, fundos mutuos do mercado de capitais e

bancos.

Indiscutivelmente, a disponibilidade — e a aceitabilidade — do crédito
facilita a sociedade moderna. O crédito fornece as pessoas meios, (...) para
comprarem casas, carros, e bens de consumo, e isto , por sua vez, cria
emprego e aumenta o volume de oportunidades econdmicas. O crédito
permite que as empresas cresgam e prosperem. Permite que estados,
metrépoles, cidades e seus 6rgaos publicos atendam as necessidades que
a populagao tem de escolas, hospitais e estradas. (CAOUTTE; ALTMAN;
NARAYANAN, 2000, p.17).

Caoutte; Altman; Narayanan (2000, p.12-13), comentam ainda que o
posicionamento em relagdo ao crédito tem mudado na sociedade. Enquanto
palavras como devedor ou tomador sdo consideradas depreciativas (tém conotagao
de ato vergonhoso, de miséria, de sujeicao); ao substitui-las modernamente por
alavancadores, sugerem habilidade no uso de instrumentos que aumentam a forga,
nao sendo portanto, um ato que deva ser escondido, mas sim, do qual deve-se
orgulhar. Como exemplo a concordata: anteriormente ato evitado e visto como
“vergonhoso e capaz de encerrar carreiras”, € hoje enxergada como uma opgao
estratégica.

Sob mesmo raciocinio, observa-se na carteira de ativos bancarios, a
existéncia de produtos de renegociacdo de dividas. Desenvolvidos para atender
pessoas-fisicas e juridicas, que reconhecem dificuldades em manter as bases

inicialmente acordadas no contrato.

®INzo & objeto deste trabalho uma maior profundidade sobre fontes de crédito para empresas nao
financeiras.
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c) O crédito e os bancos

Em Assaf Neto (2001, p.31), “o objetivo de crescimento e desenvolvimento
econbmico pelos paises elevou a importancia do papel do sistema financeiro, por
meio principalmente de seu aporte de liquidez ao mercado e oferta diversificada de

recursos para financiamentos”.

Para efetivagcdo desse processo desenvolveram-se sofisticados

instrumentos financeiros e uma qualificada rede de intermediarios financeiros.

Ainda acordando com o autor, os recursos da economia circulam no
mercado, na maior parte das vezes, através de intermediarios financeiros. Esses,
especialistas em aproximar os interesses dos agentes econdmicos com capacidade
de poupanga com os tomadores de recursos. A intermediacao verifica-se pela

colocacao de titulos e valores econdmicos no mercado via instituigdes.

O sistema financeiro, conforme Fortuna (2002, p.15-16), € um conjunto de
instituicdes que promovem as condi¢cdes para que se efetivem o fluxo de recursos
entre poupadores e investidores; sendo o mercado financeiro o ambiente no qual se
processam essas transagdes. Com base em Fortuna, na leitura do art. 17 da Lei de
Reforma Bancaria 4.595/64; a definicdo do que vem a ser instituicbes financeiras, é

mais clara:

“... pessoas juridicas publicas e privadas, que tenham como atividade
principal ou acessoria a coleta, a intermediagao ou a aplicagdo de recursos
financeiros préprios ou de terceiros, em moeda nacional ou estrangeira, e a
custddia de valor de propriedade de terceiros”.

Ainda segundo o autor; existem dois grandes grupos de instituicbes

financeiras: Os chamados intermediarios financeiros e as instituicbes auxiliares. O
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primeiro, caracteriza-se pela emissdo de seus proprios passivos, o que o diferencia
das empresas nao financeiras; ao nao poder captar recursos em forma de
empreéstimos. A captagdo de recursos € obtida da poupancga, diretamente junto ao
publico, e por sua iniciativa e responsabilidade aplica esses recursos em forma de
empréstimos e financiamentos para empresas e pessoas fisicas. Inclui-se nessa
categoria, dentre outros, os bancos multiplos, os comerciais, de investimento, de

desenvolvimento, a Caixa Econdmica e as sociedades de crédito e financiamento.

No caso de instituicdes auxiliares, se caracterizam como aquelas que
criam condi¢cdes de acesso entre poupadores e investidores. Nessa situagao, temos
como principais exemplos: as bolsas de valores, as sociedades corretoras e

distribuidores, etc.

Dentre as instituigdes financeiras, ha ainda as denominadas bancarias ou
monetarias. Ou seja, aquelas que permitem criar uma moeda escritural,
emprestando recursos e tendo como fonte captagcdo de depdsitos a vista. Nesse
grupo insere-se o Banco do Brasil, os bancos multiplos, comerciais oficiais e

privados.

Segundo Assaf Neto (2001, p.40), entre as instituicdes financeiras,
somente os bancos comerciais/multiplos tém permissdo e capacidade para criar
moedas. Fato esse, muitas vezes apresentado como a principal caracteristica

diferenciadora das demais instituicdes financeiras.

As atividades basicas dos bancos comerciais sao a captacado de depodsito
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a vista, recurso alocado em conta corrente livr.emente movimentavel; os certificados

CDB e RDB; cobrancga de titulos; arrecadagao de tributos e tarifas publicas.

Segundo Fortuna (2002, p.27), o Manual de Normas e Instrugdes (MNI)
preparado e editado pelo Banco Central, informa que o objetivo dos bancos é
fornecer recursos de financiamento de curto e médio prazo para os demais agentes

da economia.

Analisando dessa forma, até o presente momento entende-se que a
atividade bancaria € passiva na economia, sob a idéia de que os bancos atuam de

forma neutra na intermediacao de recursos entre poupadores e investidores.

No entanto, conforme tese defendida por Paula (1997), esse
comportamento na Teoria da firma bancaria, € fundamentado na abordagem
convencional neoclassica e contrapde-se com a hipotese pds-keynesiana; pela qual

os bancos sao ativos e influentes nas condi¢des de financiamento da economia.

O Quadro 2 resume o estudo de Paula, considerando-o apropriado para
evidenciar o ativismo do banco na intermediagao financeira, ao administrar o ativo e
o passivo do balango em conformidade com suas estratégias. Como consequéncia,
o fornecimento de crédito aos agentes deficitarios é fruto da decisdo do banco, e em

parte independente de decisdes de politica monetaria de agentes governamentais.
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QUADRO 2 - TEORIA DA FIRMA BANCARIA, ABORDAGEM CONVENCIONAL NEOCLASSICA

Teoria da firma bancaria, abordagem convencional neoclassica

“Visao velha” e “visdo nova”

Para haver gastos com investimento &
necessario haver poupanca prévia;

A igualdade entre poupanca e investimento,
representada pela curva de demanda e oferta de
fundos emprestaveis é controlada pela taxa de
juros e pela neutralidade da moeda (premissa
que estabelece que as posigdes de equilibrio de
longo prazo na economia sado determinadas
exclusivamente por variaveis reais, p. ex.
depdsitos a vista).

Efeito sobre os bancos

N&o exercem controle sobre a determinagdo da
taxa de juros e nem sobre o volume de poupanca
na economia.

Consequiéncia sobre os bancos

Os bancos sao neutros na transferéncia de
recursos reais da economia entre os agentes
superavitarios e os deficitarios;

A constituicao de equilibrio do balango bancario é
otimizada pela prépria firma bancaria, definidas
por variaveis reais da economia (p. ex., o volume
de depdsito é estabelecido exogenamente pelos
agentes).

Diferenca entre a “viséo velha” e a “visdo nova” na abordagem neoclassica

Visao velha

Visao nova

Estudo convencional dos livros textos sobre a
criagdo de moedas pelos bancos comerciais;
Bancos comerciais sao entidades monopolistas;
Todo empréstimo concedido retorna
integralmente ao banco sob forma de depésito;
Se ndo houver restricdo por parte de 6rgaos
reguladores da economia, o processo de criagao
de moeda é ilimitado;

O banco é um agente passivo, onde a
maximizagao do lucro é fungéo da expansao do
crédito, limitada por politicas governamentais.

Sao agentes econdmicos autébnomos, onde a
decisdo de maximizar o lucro relaciona-se com a
avaliacdo de uma série de variaveis, p.ex., custo
operacional, custo do passivo e retornos dos
ativos, risco, crises de liquidez, etc;

A analise do multiplicador bancario é fungdo da
disponibilidade de reservas do sistema bancario,
dos encaixes legais de reservas estabelecidos
pela politica monetaria do governo e outros
fatores exégenos ao banco a vista.

Criticas a “visao velha” e a “visdo nova” na abordagem neoclassica

Visao velha

Visao nova

Um banco nido é uma entidade monopolista, no
sistema financeiro ha outros intermediarios
financeiros que concorrem entre si;

Nao ha garantia de que o recurso emprestado
retorne ao préprio banco;

O equilibrio entre as obrigagbes e o ativo
bancario ndo é controlado pelo banco, somente
uma parte do recurso emprestado pode retornar
sob depdsito ao banco, a outra, pode tornar-se
aplicacdo em entidades financeiras nao
bancarias;

O limite nas operag¢des do banco ocorre quando
a receita marginal dos ativos se iguala ao custo
marginal das obrigac¢des, independentemente de
regulacdo de politica monetarias.

O equilibrio do modelo é dependente dos

depositos, e estes sdo uma variavel sob o qual o
banco nao tem poder de decisdo. A escolha do
banco é feita pelo depositante e dependente de
seu orgamento, desta forma o resultado do
balanco sofre influéncia de agentes externos a
sua atividade;
Os bancos na intermediagdo ndo geram dinheiro
novo e como conseqliéncia, ndo influenciam as
condi¢des de financiamento. Assim, na economia
real, o banco ndo cria, p.ex., emprego ou
produto.

Fonte: elaboragéo prépria com base em Paula (1997, p. 5-7)

Em oposigédo a Escola Neoclassica, a teoria da firma bancaria sob a ética
poOs-keynesiana, afirma que os bancos ndo sao agentes neutros na administragédo de
recursos depositados. Eles influenciam na decisao dos depositantes tanto através do

gerenciamento das obrigagdes quanto pela oferta de novos produtos.
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Em termos macroeconOmicos, a oferta agregada de financiamento é
dependente da decisdo dos bancos em ofertarem depdsitos e créditos. Nao estando,
portanto, totalmente dependente dos poupadores. Assim, o crescimento da
economia relaciona-se com os interesses dos bancos em ofertarem crédito, aliado

as necessidades dos demais agentes da economia.

Os bancos detém uma posi¢ao chave na transicdo de uma escala de
atividade mais baixa para outra mais alta. Caso eles se recusem
acomodar a demanda por crédito, um ampliado congestionamento no
mercado de empréstimos de curto termo ira inibir o crescimento, nao
importa 0 quao parcimonioso seja o publico no uso de suas rendas
futuras. (Keynes, 1973, p.222) apud Paula (1997, p. 17).

A atividade bancaria visa rentabilidade, fazendo com que os bancos
ajustem o portfélio de forma a garantirem protegao e lucratividade, fato que demanda
preferéncia pela liquidez. A liquidez é fungdo do risco de crédito, do prazo das
operagoes, da manutengdo das garantias e do comportamento da taxa de juros de
mercado. Quando a expectativa em relagdo a incerteza aumenta, os bancos buscam
a liquidez expressa pelo encurtamento dos prazos de ativos e prolongamento no
prazo das obrigagdes. Ou de outra forma, reduzem o interesse em emprestarem
e/ou aumentarem a taxa de juros dos empréstimos.

Do exposto, em oposicdo a abordagem neoclassica, os bancos
influenciam o comportamento da economia. Fato que confirma Heise (1992, p.295)

apud Paula (1997 p.17):

A atividade bancaria ndo esta adequadamente modelada como uma agao
intermediaria entre o setor tomador de empréstimo (investidor) dirigido para
o lucro e a politica de precos perseguida pelo Banco Central, ou como
agente gerenciador de portfdlio. Ao contrario, um banco deve ser modelado
como uma instituicdo constrangida pela liquidez, cujos calculos e
expectativas (sobre seus fluxos de caixa, condigbes de refinanciamento,
faléncias de tomadores de empréstimos, politica do banco central, etc.) em
conjungdo com as expectativas de lucro dos investidores e a propenséo a
consumir das familias terdo um impacto essencial sobre a atividade
econdmica em uma economia capitalista.
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Segundo Paula (1997, p.22), as autoridades monetarias nédo detém
controle total sobre a quantidade de moeda na economia. Por duas razdes: uma,
que a demanda por moeda pode ser muito volatil; e outra, que os bancos podem
reagir contrarios as solicitagbes das autoridades, caso sua estratégia n&o seja
conciliavel. Os bancos podem tanto emprestar para empresas confidaveis como
aplicarem em ativos de alta liquidez, como protecdo a incertezas de conjuntura
econdmica.

A capacidade do banco em criar crédito independentemente de depdésitos
prévios, é obtida quando cria moedas ao emitir para si préprio uma obrigacéo, fruto
da flexibilidade de suas operacbes; fato que permite emprestar sem ter
disponibilidade em caixa.

Na teoria pos-keynesiana, os bancos s&o atuantes tanto na administragao
dos recursos que emprestam como nos depositados, uma vez que compatibilizam o
perfil dos depdsitos com suas metas de crescimento, gerenciando o passivo.

Como assinala Paula (1997, p.21):

As técnicas de administragdo de passivo e a possibilidade de introdugéo de
inovagdes financeira — p.ex., com a criagdo de novos passivos financeiros
sob a forma de “quase-moedas” — podem conferir ao sistema bancario
capacidade de contornar as restricbes impostas pelas autoridades
monetarias sobre a disponibilidade de reservas por forgca de uma politica
monetaria restritiva. A administracdo do passivo permite aos bancos
tornarem-se mais responsivos a demanda por crédito dos agentes, fazendo
com que a oferta de moeda seja interdependente da demanda por moeda.

Como observado, na abordagem pés-keynesiana, a administracdo do
balango dos bancos é dinamica. O objetivo do lucro induz os bancos a buscarem
sempre novas formas de emprestarem e obterem fundos. Quanto ao ativo, o banco
desenvolve diversas aplicagdes em funcdo da rentabilidade, do risco e da liquidez.
Porém, no passivo, sua atuacado nao é neutra. Procura novas formas de captacao de

recursos e define o perfil do publico que quer atender.
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A administracdo bancaria € uma atividade que opera sob restricdes como
qualquer outro agente. Sob risco e incerteza igual ou superior aos demais agentes
da economia, o que se deve a sua natureza especulativa e consequentemente

incerta em cada transacéo financeira.

2.4. RISCO NA ATIVIDADE BANCARIA

Quando os bancos surgiram na Europa medieval, em principio seu servigo
era a guarda de depdsitos (CAOUETTE; ALTMAN; NARAYANAN, 2000, p.39-40).
Em determinado momento seus administradores resolveram dar destino ao recurso
sob sua responsabilidade, enquanto seus reais proprietarios ndo o solicitassem.
Criava-se entdo o conceito de empréstimo, que em geral, era dirigido aos proprios
depositantes.

Hoje, a moeda assume diversas faces. Mas um fato ainda nao se alterou,
qualquer desatencdo na sua administragdo pode ocasionar, dependendo do grau,
perdas sérias a instituicdo em si ou a sociedade como um todo. O risco € uma
condicdo permanente na atividade bancéria. Exige controle efetivo e sistematico,
tanto na avaliagdo como na assung¢ao do risco.

Dada a natureza do produto, moeda; e a natureza do servico,
intermediacao financeira; as instituicdes financeiras como observado, estdo expostas
a diversos tipos de riscos. Nao é relevante, neste estudo, descrever e analisar
profundamente todos os tipos de riscos que as instituicbes bancarias se expdem.
Somente mencionam-se e resumem-se 0s riscos que se sujeitam. No entanto, com
relagao ao risco de crédito, havera uma maior atencgao.

Até o inicio de 1970, as instituicdes financeiras apresentavam altas taxas

de lucratividade e condi¢gdes de mercado estavel. Fato que fora proporcionado pela
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baixa competitividade no setor; auséncia de produtos diferenciados e sofisticados.
Circunstancia que nao exigia das instituicbes nada mais do que administrarem
operacionalmente, através da definicido de politicas e de procedimentos, a sua
carteira de crédito.

O fim do Acordo de Bretton Woods em 15 de agosto de 1971, por Nixon,
que suspendeu unilateralmente a convertibilidade do ddlar em ouro (eliminando a
paridade fixa ao metal), forneceu ao mercado condigdes potenciais para flutuagéo da
moeda e dos juros. Acontecimento que forneceu as instituicbes financeiras
oportunidades de ganhos através do desenvolvimento de novos produtos e,
consequentemente, maiores exposi¢cdes aos riscos.

Sob outro prisma, o processo de globalizagdo demonstrou com os
resultados das quebras dos bancos Bristh-Israel Bank, com sede na Inglaterra; do
Herstatt Bank®; da Alemanha e do Franklin National Bank, dos Estados Unidos; que
crises nacionais eram potencialmente expansiveis ao mercado internacional
(SANTOS, 2000, p.4). As respostas a esses sinais surgiram na assinatura entre os
Bancos Centrais dos paises membros do G-10, do denominado Acordo de Basiléia;
na primeira versdo, em 1988. Dentre as orientagbes em vigor, destaca-se a
exigéncia do capital minimo dos bancos, ajustado ao risco de seus ativos, e a
criacdo e manutencédo de modelos préprios de gestao de risco de crédito.

As crises de ordem conjunturais ocorridas no México em 1982, no leste
asiatico em 1997 e na Russia em 1998; reforcaram a visdo dos agentes econdmicos
na extensao proporcionada pela globalizagdo, quanto a fragilidade do sistema

financeiro face as recorrentes crises que em principio eram domésticas.

© Em 1974, a instituicio Herstatt Bank faliu. Recebeu pagamentos de varias contrapartes, mas ficou
inadimplente antes de as outras pontas das transagdes terem sido pagas, potencializando a
desestabilizagdo do sistema bancario internacional (JORION, 1998, p.14).
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Segundo Caoette; Altman; Narayanan (2000, p.21), esses acontecimentos
ameacgaram a estabilidade econémica dos entdo considerados paises emergentes:
da Asia, América Latina e Leste Europeu. Seus sistemas de gerenciamento de risco
de crédito apresentavam-se obsoletos em relagdo as novas dindmicas do mercado
financeiro. Concomitantemente, ocorreu a perda de apoio do Estado, em virtude da
desregulamentagao que se seguiu.

Como consequéncia dos fatos relatados, o risco na atividade bancaria
cresceu sensivelmente. Na consulta a diversos autores e artigos, com tematicas
sobre risco de crédito ou instituicdo financeira; ha uma sec¢ao especifica sobre os
tipos de riscos aos quais os bancos se expdem. Todos, praticamente definem da
mesma maneira. O diferencial de um autor ou artigo para outro, esta apenas no grau
de profundidade em que abordam o assunto, ou no uso de uma denominagao
diferente da maioria. Porém, em esséncia, tratam da mesma coisa. O que no artigo:
“Principios essenciais para uma supervisao bancaria eficaz: Os principios essenciais
da Basiléia”: (COMITE DE SUPERVISAO BANCARIA DA BASILEIA, 1997, p.17),
denomina como risco-pais; em Saunders (2000b) define como risco soberano. Apds
essas consideragdes obtidas na leitura dos autores: Brito (2000), Caouette; Altman;
Narayanan (2000), Jorion (1998), Saunders (2000), Silva (1997) e “Principios
essenciais para uma supervisdo bancaria eficaz: Os principios essenciais da
Basiléia”; adotou-se como referéncia ao assunto, a obra de Saunders (2000b),

Administracao de instituicdes financeiras. Especificamente, o capitulo 5 (p.99-109).

2.4.1. Risco da variagao da taxa de juros
Este risco deriva do descasamento de prazo entre as operacgdes ativas e
passivas. Segundo Saunders (2000b, p.99-100), a transformagédo de ativos exige

que o banco adquira titulos primarios e emita titulos secundarios. Em geral, os titulos
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primarios apresentam prazo e liquidez n&o coincidentes com os dos titulos
secundarios. Dessa forma a instituicdo esta exposta ao risco da taxa de juros, que
pode ser subdivido em:

i. Risco de refinanciamento: quando o ativo apresenta prazo superior ao
passivo, fato que conduz a um custo de renovacao superior a taxa de
retorno;

ii. Risco de reinvestimento: quando o prazo do ativo € inferior ao de seus
passivos, gerando duvidas quanto ao valor da taxa de reaplicagédo
nos fundos de prazo mais longo;

iii. Risco de variacdo de valor de mercado: o valor de mercado de um
ativo ou passivo € igual aos fluxos futuros de caixa descontados
desse ativo. Uma elevagdo na taxa de juros aumenta a taxa de
desconto aplicavel ao fluxo de caixa, e reduz o valor de mercado do
ativo ou do passivo. Em caso contrario, uma queda na taxa de juros
eleva o valor de mercado do ativo ou do passivo. Quanto ao
descasamento de prazos, se a ocorréncia for, por exemplo, conforme
a descrita no caso (i), com um aumento na taxa de juros, o valor de
mercado do ativo cai a valores inferiores ao do passivo; sujeitando o

banco ao risco de perda econémica e insolvéncia.

2.4.2. Risco de mercado

Ocorre sempre que a instituicdo financeira opta pela negociagao de seus
ativos, passivos e derivativos em detrimento ao investimento de longo prazo,
financiamento ou hedge.

De outra forma, quando a instituicdo assume posicdo a descoberto,

comprada ou vendida em titulos de renda fixa, agbes, mercadorias e derivativos; o
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resultado toma uma dire¢cdo ndo esperada, ndo prevista. Um exemplo classico,

segundo Saunders (2000b, p. 101), € o caso do Banco Barings.

2.4.3. Risco de operagoes fora do balango

Por definigdo, segundo Saunders (2000b, p.103), uma operacdo dessa
natureza ndo consta no balango patrimonial corrente, porque ndo ha posse de um
“direito (ativo) primario corrente [destaque do autor] ou a emissdo de uma obrigagéo
(passivo) secundaria corrente [destaque do autor]”. Assim, as operacdes ‘fora de
balanco afetam a forma futura [destaque do autor] do balango de um IF "' visto que
envolvem a criagdo de ativos e passivos condicionais’.

O autor cita a concessdo de garantias concedidas por bancos ou
seguradoras sob a forma de cartas de fianga, como exemplo de operagdes fora de
balango. A operagédo nasce da necessidade do governo, seja estadual ou municipal,
de buscar nas instituicdes, aval para emissdo de seus titulos. Se a emitente dos
titulos conseguir quitar as dividas assumidas, a garantia assumida pela instituicdo
vence sem ser utilizada. Se n&o pelo registro do valor da comissdo obtida na
transagdo na demonstragcdo de resultado da instituicdo, ndo ha mais nenhum
registro. Esse procedimento aumenta a receita das instituicbes sem prejudicar o
balanco, o que estimula as instituicbes a buscarem operagdes fora de balango. No
caso do emitente ndo conseguir quitar seus compromissos, a garantia concedida
pela instituicdo torna-se um passivo real, o que a obriga a usar recursos proprios
para saldar a obrigacdo. Em outros exemplos, o autor destaca: compromissos de
concessao de empréstimos por bancos e operagdes de derivativos; como contratos

futuros, swaps, opcdes e outros.

[ TF: abreviagdo do autor para Institui¢do Financeira.
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2.4.4. Risco tecnoldgico e operacional

E observado quando o custo de investimento em tecnologia n&o
proporciona a contrapartida; o que corresponde a queda em custo, economia de
escala e aumento na sinergia. Quanto ao risco operacional, este em parte é
relacionado com a tecnologia e verificavel sempre que essa deixa de funcionar

adequadamente; ou ainda quando ha falha de sistemas.

2.4.5. Risco de cambio

A auséncia de correlacdo perfeita entre a infra-estrutura econdmica
doméstica (p. exp., atividades agricolas) e a infra-estrutura econémica no exterior (p.
exp., industrial), bem como a auséncia de correlagéo perfeita entre variagao de taxas

de cambio; sdo elementos que podem ocasionar risco de cambio.

2.4.6. Risco soberano
Quando um pais por motivos politicos ou por insuficiéncia de reservas,
impde condigdes restritivas, ou mesmo proibe que os agentes domésticos honrem

contratos no exterior, a instituicdo detentora dos ativos corre o risco soberano.

2.4.7. Risco de liquidez

Por falta de confiangca ou necessidade n&o prevista, proprietarios de
passivos exigem imediatamente moeda real. Sob estas condigdes, um ou mais
bancos podem ser obrigados a venderem ativos menos liquidos; e algumas vezes
em condi¢gdes desfavoraveis. Se o volume do evento for muito grande e ocorrer em
curto espaco de tempo (o que se chama de corrida), esse fato pode ocasionar a

insolvéncia do banco.
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2.4.8. Risco de crédito

E a quebra do acordo que o originou. Ao solicitar um empréstimo ou
financiamento, ha o comprometimento do solicitante em cumprir as regras de crédito
estabelecidas: quitar os pagamentos segundo as regras definidas no contrato. O
risco de crédito passa a existir desde 0 momento em que € assinado esse acordo.

A despeito das instituicdes financeiras precaverem-se contra esse tipo de
risco; através de contratos, garantias e sistemas de avaliagédo de risco; ainda assim,
ha chance de ocorrer.

Conforme Caoutte, Altman; Narayanan (2000, p.1), € a forma mais antiga
de risco na atividade financeira. Para os autores, se crédito € a “expectativa de uma
quantia em dinheiro, dentro de um espaco de tempo limitado”, entao risco de crédito

€ a possibilidade do ndo recebimento da quantia acordada.

Cada transacao financeira envolve uma troca de dinheiro-hoje por moeda
mais tarde. As partes que transacionam tém algumas expectativas quanto
ao uso que o tomador de moeda-hoje fara com os fundos e de como esse
tomador reunira fundos para cumprir a sua parte do negécio na forma de
dinheiro-amanha. Nesse negocio, o uso de fundos pelo tomador de
empréstimos é conhecido com relativa segurancga: as receitas futuras em
dinheiro, que capacitardo o tomador a cumprir as parcelas de moeda-
amanha do contrato, estdo condicionadas pela performance da economia
durante um periodo mais longo ou mais curto. Na base de todos os
contratos financeiros esta uma troca da certeza por incerteza. O possuidor
atual de moeda abre mao de um comando certo sobre a renda atual por um
fluxo incerto de receita em moeda. (MINSKY apud PAULA, 1997, p.19).

Para Saunders (2000b, p.102), ocorre risco de crédito “porque os fluxos de
caixa prometidos pelos titulos primarios possuidos por IFs podem n&o ser pagos
integralmente”. Um devedor ao n&o poder honrar seus compromissos, coloca em
risco tanto o valor principal, quanto os juros devidos.Conforme o autor, uma empresa
com problema no fluxo de caixa pode ocasionar diferentes niveis de riscos de
inadimpléncia. No Grafico 1, tem-se a distribuicdo acumulada de probabilidades de
retornos em valor de uma instituicdo financeira que aplica em empréstimos. E

possivel observar que o pagamento parcial (somente o principal), ou integral do
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empreéstimo (principal+juros) apresentam probabilidades diferentes. “Dado esse
retorno positivo limitado e o longo trecho de risco de perda”, as instituicoes
financeiras devem utilizar dados objetivos sobre a saude financeira do requerente
para estimar o risco de inadimpléncia e o valor a ser cobrado dos ativos, que sera
proporcional ao risco estimado.

GRAFICO 1- DISTRIBUICAO DE PROBABILIDADE ACUMULADA DE RETORNOS MONETARIOS DE UM
EMPRESTIMO

Probabilidade A
acumulada de
retornosde dividas

(p)

—F—

principal+ Retorno
juros monetario

principal

Fonte: Saunders (2000b, p.102).

Para Saunders, o retorno monetario em funcdo do risco de crédito € um
indicador de que os bancos devem acompanhar e obter informacbdes sobre as
empresas cujos ativos encontram-se em suas carteiras.

A eficacia administrativa e a estratégia de gestdo de risco de crédito
influenciam a forma da distribuicdo de taxas de retorno de empréstimos,
representada no Grafico 1.

O exemplo, no entanto, refere-se a um unico ativo em situagéo de risco.
Os bancos felizmente possuem a capacidade de diversificar suas carteiras de
crédito, o que mitiga o risco de crédito. A diversificagdo da carteira diminui a faixa de

perdas na distribuicdo de retornos, conforme representada no Grafico 2.
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Uma instituicdo bancaria que tem uma carteira de ativa bem diversificada,
apresenta como distribuicdo de retorno exposto a risco de crédito, uma distribuicao
semelhante ao Grafico 2.

GRAFICO 2- RISCO DE INADIMPLENCIA EM CARTEIRAS

Probabilidade A
acumulada de
retornos de
dividas (p)

\

—E =

Retorno Retorno
maximo monetario

Fonte: SAUNDERS (2000b, P.103)

A diversificagdo da carteira trunca ou limita a probabilidade de mau
resultado, como se pode observar no Grafico 2. O resultado é limitado. A distribuicao
toma uma forma semelhante a um dos lados da Distribuicdo Normal. De acordo com
Saunders (2000b, p.103), a diversificagdo ‘“reduz o risco de crédito especifico, tal
como o risco de investimento em obrigagées ou empréstimos da General Motors ou
da IBM”, no entanto n&o elimina o risco de crédito sistematico. Esse ultimo, fruto da

inadimpléncia de todas as empresas na economia.

2.4.9. Risco de insolvéncia
Ocorréncias excessivas dos riscos descritos anteriormente, podem
provocar a quebra da instituicdo. Isso € consequéncia da incapacidade de cobrir os

custos das perdas em fungcdo de uma ou mais ocorréncias dos riscos mencionados.
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2.4.10. Outros riscos e correlagao entre riscos

A ocorréncia dos riscos nao é totalmente independente, conforme atesta
Saunders (2000b, p.108-109). Quando por exemplo, a taxa de juros sobe, ha reflexo
no custo das atividades empresariais; o que aumenta a chance de ocorréncias de
riscos de créditos ou de riscos de cambio. Dessa forma, as instituicdes financeiras
acabam por defrontar-se com varios tipos de riscos em virtude de um unico evento.

Além dessas circunstancias bem definidas, ha outros, que Saunders,
denomina “natureza discreta”. Como tal, a alteragao repentina da legislagao tributaria
ocorrida em 1986 nos EUA, com a Lei da Reforma Fiscal, que exigiu dos bancos
uma aliquota minima de impostos sobre a renda de pessoas juridicas de 20 %.
Situagao essa, limitou sua capacidade de langcar como despesa dedutivel o custo de
fundos empregados na aquisicdo de obrigacdo estadual e municipal, isenta de
imposto.

Como exemplo no Brasil, as alteracbes de natureza monetaria; ocorridas
particularmente durante o periodo de 1980 e inicio de 1990, através dos planos
econdmicos langados para eliminarem a inflagao.

Ainda como risco discreto, Saunders exemplifica as alteragdes profundas
verificaveis no sistema econdmico em fungcdo de guerras, revolugées ou colapsos
repentinos; como a crise de 1929 ou 1987.

Finalmente, crises macroeconbmicas como o0s aumentos da taxa de
inflacdo ou da taxa de desemprego podem potencializar o risco de taxa de juros, de

liquidez e de crédito.
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3. REGULAMENTAGAO NO CREDITO

Crises financeiras ocorridas nas trés ultimas décadas (1980,1990 e inicio
do século XXI), confirmaram que o risco de crédito € um evento que necessita ser
controlado. Segundo Securato (2002, p.182), na década de 70, os paises
exportadores de petréleo aplicavam grande parte do recurso excedente em dodlares
americanos; o que resultou, na economia americana, em um excesso de liquidez. A
alta do preco do petréleo e elevagao na inflacdo, ocasionou nos EUA, um aumento
nas taxas de juros. Dos fatos ocorridos e uma falta de cuidado na concessao de
crédito, deflagrou no mundo, no final da década de 80 e inicio da de 90, um aumento
substancial nas taxas de inadimpléncia.

Conforme o autor, ja no final dos anos 90, o colapso financeiro atingiu os
paises do grupo conhecido como Tigres Asiaticos. A crise asiatica, com origem
sobretudo na fuga de investidores, provocou uma acentuada queda nos valores dos
titulos; levando a liquidez, ao valor zero. Iniciou-se na Tailandia, com repercussao na
Indonésia e Coréia. Afetando inclusive, paises fora do eixo, como a Republica Checa
e o Brasil. O Japdo nao passou incolume pela crise. Investidores ao perceberam a
exposigao ao risco que os bancos japoneses encontravam-se em virtude da queda
dos papéis, promoveram um corte nas linhas de crédito para o Pais; o que resultou
em elevado aumento na taxa de juros dos titulos japoneses.

Inovagbes em produtos financeiros, tecnologia e globalizagéo; permitem a
expansdo do risco de crédito além do espago geografico de um pais. Essa
possibilidade é real em operagcbes cambiais nas quais, durante um mesmo dia,
efetuam-se pagamentos em um continente durante a manh&; contra recebimentos
em outro continente, no periodo da tarde. Jorion (1998) cita o caso do Herstatt Bank,

e atribui a ocorréncia a um impulso para criagao do Comité da Basiléia.
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3.1. O COMITE DA BASILEIA

Apos a faléncia do Herstatt Bank, autoridades monetarias dos paises
membros do Grupo dos Dez (G-10)"), fundaram o Comité de Supervisdo de
Regulamentacdo Bancaria da Basiléia (Basle Committee on Banking Supervision).
Sua sede localiza-se no Bank for International Settlements (BIS), em Basel na Suica.
De uma série de reunides iniciadas em fevereiro de 1975, (MAIA, 1996, p.54-67); em
15 de julho de 1988, a versédo final foi publicada sob o titulo International
Convergence of Capital Measurement and Capital Standards e suas orientagdes
passaram a ser conhecida como Acordo de Basiléia. Segundo Jorion (1998, p.45), o

acordo estabeleceu:

. uma medida comum de solvéncia (denominada razdo de Cooke), que
cobre apenas riscos de créditos [destaque do autor] e, portanto, a trata
unicamente da identidade dos devedores dos bancos. As (...) razbes foram
totalmente implementadas em 1993, abrangendo todos os bancos segurados
dos paises signatarios.

Conforme Securato (2002, p.198), o acordo nasceu da convicgdo dos
membros do G-10 de que o capital dos maiores bancos do mundo, ‘“tinha se tornado
perigosamente baixo apos a erosdo causada pela competicdo acirrada entre eles”. O
objetivo do acordo era proteger os investidores ao definir regras que:

i. Transmitissem solidez e credibilidade ao sistema financeiro
internacional;

ii. Impedisse que a competicdo entre bancos deteriorasse o capital ao

assumir riscos superiores a sua capacidade de suportar o custo.

()"0 G-10 é formado pelos paises: Bélgica, Canada, Franca, Alemanha, Italia, Japdo, Luxemburgo,
Holanda, Suécia, Suica, Reino Unido e Estados Unidos.
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Segundo Jorion (1998, p.45), as normas do acordo de 1988 estabeleciam
que o capital é igual a pelo menos 8 % dos ativos do banco ponderados pelo risco. O
capital é constituido por duas componentes:

i. No Capital de nivel 1 ou capital principal, fazem parte emissdes de
acdes e reservas divulgadas. Perdas decorrentes de empréstimos
devem ser debitadas de contas de reservas, criadas para este fim; e
ndo de ganhos. Do encargo de capital de 8%, pelo menos 50%
devem ser cobertos pelo capital de nivel 1;

ii. No Capital de nivel 2 ou capital suplementar, incluem-se as obrigagdes
perpétuas. Reservas nao-divulgadas, dividas com prazo superior a 5
anos e agodes resgataveis a critério do emitente.

Na realidade, para o autor, a interpretagao do capital abrange mais do que

0 conceito usual de patrimbnio; uma vez que o objetivo & proteger os depdsitos.
Acdes decorrentes no Capital 1, permitem ajustar a receita com o tempo e agdes no
Capital 2, possibilitam resguardar o depdsito; uma vez que esse, € prioritario sobre

dividas de longo prazo. As ponderagdes de capital de risco estdo resumidas na

Tabela 1:

TABELA 1- PONDERAGCAO DE CAPITAL DE RISCO POR CLASSE DE ATIVO

Ponderagao Classe de ativo
e  Ativos representados por caixa;
0% e Titulos do Governo e do Banco Central do pais

e dos paises membros da OECD;
e Titulos garantidos por paises da OECD.

e Ativos representados por papeis emitidos por
0 %, 20 % 50 % ou 100 % (dependendo do pais) empresas publicas ou;
e  Empréstimos garantidos por essas instituicdes;

e Titulos de longo prazo emitidos por bancos de
desenvolvimento ou por bancos dos paises

20 % membros da OECD ou por estes garantidos;

e Titulos de curto prazo emitidos por bancos de
outros paises.

e Ativos representados por empréstimos
50 % garantidos por hipotecas de imével ocupado
pelo tomador ou alugado;

e  Empréstimos junto ao setor privado;

e Titulos de longo prazo emitidos por bancos de
paises ndo membros da OECD;

e Equipamentos, ativos fixos, ativos imobiliarios.

100 %

Fonte: adaptagdo de SECURATO (2002, p.199)
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3.2. CRITICAS AO ACORDO DA BASILEIA DE 1988

As preocupacdes e desejos de autoridades monetarias no controle de
risco na atividade bancaria ditadas no Acordo da Basiléia de 1988 sao criticadas.
Saunders (2000a, p.3), por exemplo, considera as normas como ‘uma politica de
‘tamanho unico™. 1sso porque, todos os empréstimos do setor privado sdo passiveis
de ponderagao sob o mesmo coeficiente de capital de 8 por cento; nao importando o
montante do empréstimo, seu prazo e a capacidade do tomador em cumprir 0
contrato.

Silva (1997, p.59), concordando com Saunders, comenta que a
metodologia ndo leva em conta a qualidade do crédito, pois a ponderagéo de 100%
sobre a rubrica de empréstimos e financiamentos nao leva em conta os cuidados na
concessao de crédito que uma determinada instituigdo pode ter. No fim recebe o
mesmo fator que uma instituicdo menos cuidadosa.

Jorion (1998, p.47), enumera trés fatores ausentes nas normas de 1988 do
referido Comité:

i.  Nao admite a correlagdo entre as componentes da carteira e nem a
diversificagdo da mesma, o que diminuiria o risco total,

ii. N&o avalia os casamentos das operagbes entre aplicadores e
tomadores, o que torna o volume de exposi¢ao liquida da instituicao
menor. Esse procedimento, conforme o autor, foi o principio que
norteou as operagdes de swaps;

iii. As recomendacgbes do acordo nao tratavam do risco de mercado,
como por exemplo, o risco de taxa de juros. Os ativos sao langados a
valores contabeis, e dependo do caso, sdo substancialmente

diferentes do valor de mercado; com consequéncia na auséncia de
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transparéncia no balango ao induzir uma informagédo aparentemente
saudavel. Nesse caso, o Comité corrigiu a falha, e passou a mensurar

o risco de mercado através da abordagem do valor no risco.

Por fim, Securato (2002, p.199), comenta sobre a incompatibilidade entre
as regras de capital minimo e as “medidas internas mais sofisticadas de exigéncia
de capital e de mitigagéo de riscos (...) adotadas pelos bancos”. Além disso, para o
autor, as regras de capital minimo do Acordo da Basiléia ndo foram suficientemente
fortes para evitar os riscos enfrentados pelas instituicbes na crise financeira
internacional, ocorrida no final da década de 90.

As consequéncias das criticas e dos acontecimentos ocasionaram, em
resumo, dois efeitos:

i. Segundo Jorion (1998, p.36), a exemplo do que ocorreu com a
questdo do risco de mercado; o que para (Saunders, 2000, p.3),
incentivou consultores e bancos a desenvolverem novos modelos de
risco de crédito;

ii. Um novo acordo foi proposto em junho de 1999, pelo Comité da

Basiléia em substituicido ao de 1988.

3.3. 0 NOVO ACORDO DA BASILEIA®?

Encontra-se em andamento no Comité da Basiléia sobre Fiscalizacao
Bancaria, uma nova proposta para adequagao de capital. Quando concluida,

substituira o Acordo de 1988. O pacote consultivo consiste de trés partes:

@ O objetivo desta secdo é resumir as novas exigéncias regulatérias que estdo em discussdo e que
influenciam o processo de mensuracao de risco de crédito. Nao é objeto do estudo uma analise e
avaliagao critica sobre as propostas do Acordo.
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i. Visdo Geral do Novo Acordo de Capital da Basiléia que trata das
bases da nova estrutura, destacando as mudangas mais significativas
surgidas da reunido inicial em junho de 1999;

ii. O Novo Acordo de Capital da Basiléia, documento que norteara
definitivamente as novas normas que substituirdo o Acordo de 1988;

iii. Documentos de apoio, que consistem em um conjunto de relatérios
desenvolvidos pelo Comité, apresentando informagdes historicas e
detalhes técnicos desenvolvidos para gerar a proposta em tramitacao,

nao sendo, portanto, instrumento para substituir o relatério Novo
Acordo de Capital da Basiléia.

Na realidade os documentos cobrem sete areas, a saber:

i. Método Padronizado do Risco de Crédito;
ii. O Método Interno de Classificagado do Risco de Crédito;
iii. Securitizagao de Ativos;
iv. Risco Operacional;
v. Pilar 2: Processo de Exame da Fiscalizacao;

vi. Administragdo e Fiscalizagdo do Risco de Taxas de Juros nos Ativos
Bancarios;

vii.  Pilar 3: Disciplina no Mercado.

O Novo Acordo por sua vez fundamenta-se em trés pilares ndo mutuamente
exclusivos:
i. Pilar 1: Necessidades minimas de capital;
ii. Pilar 2: Processo de exame da fiscalizacao;

iii.  Pilar 3: Disciplina de mercado.

Um breve resumo do conteudo dos pilares é apresentado no Quadro 3:
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QUADRO 3 - CONTEUDO DOS PILARES DEFINIDOS NO BASILEIA I

Pilar 1

Pilar 2

Pilar 3

Enfoque na qualidade da
alocagédo de capital com
objetivos de proteger-se dos
riscos das operagbes e
maximizar a capitalizagao.

e Mantém o quociente de
exigéncia de capital em 8 %,
mas apresenta nova forma
de calculo (1).

e Contempla tanto o risco de

crédito como o risco
operacional.

e Mensuragdo de riscos por
dois métodos: método

padronizado com fonte nas
agéncias de rating externa,
destinado a instituicdes
menos sofisticadas e
complexas, ou em caso
contrario, método interno
proprio (IRB).

e Estabelece uma nova
classificacdo de pesos para
o risco de crédito. Peso
menor para os de maior
qualidade e crescente em
até 150 % para os de baixa
qualidade.

e Titulos de paises membros
ou ndo da OECD passam a
ser ponderados por rating
divulgados por agéncias
externas.

e A necessidade de capital
sera fungdo do estagio de

controle do risco
operacional, sendo trés
estagios: basico,
padronizado e modelo

préprio ou mais sofisticado.

Enfoque na supervisdo bancaria
e na fiscalizagdo com objetivo de
garantir a implementagcdo e o
acompanhamento de processos
internos  para controle e
gerenciamento de risco.

Orgéos reguladores avaliardo a
capacidade das instituicbes
financeiras na gestao do risco.
Estabelece quatro principios
basicos para o exame de
fiscalizagao:

Os bancos devem adequar o seu
capital ao perfil de seu risco;

As autoridades de fiscalizagao
devem monitorar as avaliagbes
conduzidas pelos bancos e tomar
medidas quando nao
concordarem;

A fiscalizacdo deve esperar que
os bancos operem em niveis
acima do minimo;

Em situagcbées onde o minimo nao
é atendido, a fiscalizagdo deve
ter condigdes de intervir num
estagio ainda inicial.

O risco de taxa de juros é
condicionado a regras de
fiscalizagdo e ndo sobre
necessidades minimas de
capital.

Enfoque no disclosure, com énfase
na ética e na disciplina de atuagao
no mercado.

Exigéncias de divulgacdo é pré-
condicao para a utilizagdo de
metodologias internas de
mensuragao de risco e aprovagao
por parte da fiscalizagao.

Fonte: adaptagao propria baseada no relatorio “Viséo geral do novo Acordo de Capital da Basiléia “ . (COMITE
DE SUPERVISAO BANCARIA DA BASILEIA, 2001).

(1)- Em resumo a equagéo é:

capital

20,08

risco de crédito + [1 2,5 (risco de mercado + risco operacional )]
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O novo acordo permitira a alocagao de capital baseada em ratings. O Pilar

1, ao contemplar o risco de crédito, fornece a abordagem padrédo e a baseada em

classificagao interna. A Figura 2, sintetiza a proposta:

FIGURA 2 — ALOCACAO DE CAPITAL NO CREDITO, SEGUNDO O TIPO DE ABORDAGEM, NO NOVO
ACORDO DA BASILEIA

Pilar 1:

Alocacéao
de Capital
no Crédito

Abordagem Padrao:
/

Emprego de rating externo }

IRB basico:

o Calculo de PD;

« Orgaos reguladores fornecendo
outros indicadores de risco
(LGD, EAD).

Abordagem
Interna
\ (IRB): <
Emprego de
rating interno

IRB avangado:
(Calculo interno)

e Calculo de PD;
e Calculo de EAD;
e Calculo de LGD.

PD (Probability to default): probabilidade de inadimplemento do tomador.
EAD (Exposure at default): exposi¢éo a inadimplemento de uma operagéo de crédito.

LGD (Loss given default): Perda devido a inadimplemento de uma operacao de crédito.

Fonte: adaptagao propria baseada nos relatorios “ Visé&o geral do novo Acordo de Capital da Basiléia “ e “ O
método Baseado em Classificagbes Internas”. (COMITE DE SUPERVISAO BANCARIA DA BASILEIA, 2001).

Segundo Fortuna (2002, p.551), as instituicbes financeiras sendo

avaliadas por agéncias especializadas em rating, ao aderirem ao Novo Acordo,

estardo potencializando ganhos com a provavel redugdo de alocagdo de capital.



72

Assim, os bancos deverdo desenvolver metodologias internas de classificacdo de
rating para concessado de crédito ou na falta deste, solicitar rating externo das
empresas clientes de crédito.

Os objetivos iniciais discutidos em reunido ocorrida em junho de 1999,
denominados Estudo Consultivo, créem que o Novo Acordo:

i. Continuara a promover seguranga e solidez ao sistema financeiro e
mantera, no minimo, o nivel global atual de capital no sistema;

ii. Preservara aigualdade competitiva;

iii. Desenvolvera um método mais completo para avaliar riscos;

iv. Devera estabelecer métodos para adequacdo de capital em
consonancia com o grau de risco envolvido nas posigdes e atividades
de um banco;

v. Em tese destina-se a bancos internacionalmente ativos, mas seus
principios basicos atendem a bancos de diferentes niveis de
complexidade e sofisticacio.

Comparativamente ao acordo anterior, aquele atendia o Pilar 1, e mesmo
assim parcialmente. O novo representa uma resposta das autoridades reguladoras
em sintonizar-se com as praticas atuais do sistema financeiro e economia global.

O Comité da Basiléia tem a convicgdo que a nova proposta aumentara a
seguranga das instituicbes financeiras e do mercado em geral, ao fornecer ao
sistema financeiro internacional condigdes de atuagado confiaveis e transparentes. O
relatorio final ainda ndo estd pronto, e vem sendo continuamente atualizado.
Segundo o relatério “Consultative document overviw of the new Basel Capital Acord:
Basel Committee on Banking Supervision”; (BANK OF INTERNATIONAL
SETTLEMENTS, 2003, p.6), a implementagcdo do modelo (IRB) ja devera iniciar-se

em 2007.
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3.4. 0 ACORDO DA BASILEIA NO BRASIL E A REGULAMENTAGAO ATUAL

As instru¢cdes do Acordo da Basiléia de 1988, foram ajustadas ao Brasil e

promulgadas pelo CMN, Resolugdo 2.099 de 17/8/1994; ficando como orgao

executor e fiscalizador das regras, o Banco Central do Brasil (Bacen).

A resolucéo divide-se em quatro anexos, nos quais determina os objetivos

do documento:

Anexo I: diz respeito ao processo de acesso ao sistema financeiro
nacional, ao regularizar questdes quanto a autorizagao, transferéncia
de controle societario e reorganizagao das institui¢des financeiras;

Anexo Il: dispbe sobre os valores minimos de capital e patriménio
liquido para que a instituicao financeira funcione;

Anexo lll: estabelece as regras para instalagao e funcionamento das
instituicdes financeiras;

Anexo |IV: determina a obrigatoriedade da manuteng&o de um valor de
patriménio liquido minimo compativel com o risco da carteira de
ativos da instituigdo financeira. A compatibilidade ¢é calculada
proporcionalmente ao grau de risco dos ativos em carteira, sendo os
pesos definidos na resolugao.

Conforme a citada resolugcédo, o calculo do valor de patriménio liquido

ponderado pelo risco de crédito define que:

FIGURA 3 - CALCULO DO VALOR DE PATRIMONIO LIQUIDO PONDERADO PELO RISCO DE CREDITO.

PLE= 0,08 Apr, onde:

PLE= patriménio liquido exigido em fungao do risco das operagdes ativas

Apr = Ativo ponderado pelo risco = I Xipi, i=1,2 e 3, sendo:

X1= produto dos titulos de ativo circulante e realizavel a longo prazo (cédigo 1.0.0.00.00-7 do COSIF);

p1 = fatores de riscos correspondentes;

Xz= produto do ativo circulante (codigo 2.0.0.00.00-4 do COSIF);

p2 = fator de risco correspondente;

X3= produto dos titulos de coobrigagdes e riscos em garantias prestadas (codigo 3.0.0.00.00-4 do COSIF).
ps = fatores de riscos correspondentes.

Fonte: adaptacéo propria com base na RESOLUCAO CMN 2.099 de 17/8/1994.

Os fatores de risco que a resolucio se refere encontram-se no Anexo IV

da Resolugao CMN 2.099. Os valores da tabela podem ser eventualmente alterados,
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o que de fato ocorreu, conforme Fortuna (2002, p.536-537), e ainda atualizadas pela:

Circular Bacen 3.156 de 11/01/2002, Resolucdo CMN 2.933 de 28/02/2002 e

Circular Bacen 3.106 de 10/04/2002.

A férmula de calculo do PLE vem sofrendo modificagdes. Atualmente,

além do ativo ponderado pelo risco definido na Resolugcdo CMN 2.099, leva em

conta o risco de crédito das operagdes de swap e a exposicado em ouro e em ativos e

passivos referenciados em variagdo cambial. A Resolugdo CMN 2.891 de 26 de

setembro de 2001 define a férmula:

ni n2 n3
PLE=F><Apr+F'XZRCDiJrF"xméX{ (ZAprci—KxPRj; 0 }‘FZECi
i=1 i=1 a

Em que:

PLE = patrimbnio liquido exigido;

F = fator aplicavel ao Apr = 0,11;

Apr = Ativo ponderado pelo risco = % Xip;i, i= 1, 2 e 3, sendo:

X4= produto dos titulos de ativo circulante e realizavel de longo prazo
(cédigo 1.0.0.00.00-7 do COSIF);

p1 = fatores de riscos correspondentes;

Xo= produto do ativo circulante (codigo 2.0.0.00.00-4 do COSIF);
p2 = fator de risco correspondente;

Xs= produto dos titulos de coobrigacbes e riscos em garantias
prestadas (codigo 3.0.0.00.00-4 do COSIF).

p3 = fatores de riscos correspondentes.

F’= fator aplicavel ao risco de crédito das operagdes de swap = 0,20;
n{= numero de operagdes de swap inscritas na conta 3.0.6.10.60-4
do COSIF;

RCD;= risco de crédito da i-ésima operacao de swap inscrita na conta

3.0.6.10.60-4 do COSIF, consistente na ponderacdo do valor de
referéncia da operagdo no momento da respectiva contratagao (VNi)
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pelo fator de risco potencial correspondente, considerado seu prazo
decorrer, dado pela formula:

RCDi=VNi\/Raf+Rpf—2Cov(Rai,Rpi)

Rai= risco do referencial ativo da i-€sima operagao;

Rpi= risco do referencial passivo da i-ésima operacao;

Cov (Ra; Rp;j) = covariancia entre Ra; e Rp;.

F’= fator aplicavel as operagdes com ouro e com ativos e passivos
referenciados em variagdo cambial, incluidas as realizadas nos
mercados de derivativos = 0,50 .

n,= numero de posi¢des liquidas em cada moeda e em ouro;

Aprci= valor das posi¢des liquidas das operagbes com ouro € com
ativos e passivos referenciados em variagdo cambial, inclusive as
realizadas nos mercados de derivativos.

p
0,05, se X | Aprci| <0,05.

K=

0, caso contrario.

PR = Patriménio de referéncia, conforme apuragao definida na
Resolugao CMN 2.837 de 21 de maio de 2001.

nz= numero de parcelas representativas do valor de PLE para
cobertura do risco de mercado de taxa de juros em determinada
moeda/base de remuneracao.

Eci= parcela representativa do valor de PLE para cobertura de risco
de mercado de taxas de juro em determinada moeda/base de
remuneracgao.

A titulo de exemplo, a Tabela 2, apresenta o calculo do patrimonio liquido

exigido (PLE), com base no balango patrimonial de um determinado banco comercial

de porte. A tabela reflete as exigéncias em vigor e apresenta sinteticamente as

contas do ativo.



TABELA 2 - EXEMPLO DE APLICAGAO DA RESOLUGAO CMN 2.099

(CONTINUA)
Conta (Cdédigo COSIF) Titulo R$ 1.000,00
Risco Ponderado (0 %)
1.1.0.00.00-6 Disponibilidades 3.087.914
1.2.0.00.00-5 Aplicacdes interfinanceiras de liquidez 28.941.296
1.3.0.00.00-4 Titulos e valores mobiliarios 50.786.849
1.4.0.00.00-3 Relagdes interfinanceiras 697.744
1.6.0.00.00-1 Operagdes de crédito 112.768
1.8.0.00.00-9 Outros créditos 174.603
Total 83.801.172
Total ponderado 0
Risco Ponderado (20 %)
1.1.0.00.00-6 Disponibilidades 8.535.692
1.2.0.00.00-5 Aplicagdes interfinanceiras de liquidez 8.228
1.3.0.00.00-4 Titulos e valores mobiliarios 1
1.4.0.00.00-3 Relagdes interfinanceiras 2.456.467
1.8.0.00.00-9 Outros créditos 1.433.915
Total 12.434.303
Total ponderado 2.486.861
Risco Ponderado (50 %)
1.2.0.00.00-5 Aplicagdes interfinanceiras de liquidez 8.112.835
1.3.0.00.00-4 Titulos e valores mobiliarios 104.397
1.4.0.00.00-3 Relagdes interfinanceiras 15.452
1.6.0.00.00-1 Operacgdes de crédito 1.235
1.7.1.30.00-4 Operagdes de arrendamento mercantil 0
1.8.0.00.00-9 Outros créditos 9.245389
2.3.0.00.00-1 Imobilizado de arrendamento 299
3.0.0.00.00-1 Compensacao 780.702
4.9.000.00-9 Outras obrigagbes
Total 18.260.310
Total ponderado 9.130.155
Risco Ponderado (100 %)
1.2.0.00.00-5 Aplicacdes interfinanceiras de liquidez 8.898
1.3.0.00.00-4 Titulos e valores mobiliarios 3.182.832
1.4.0.00.00-3 Relagdes interfinanceiras 23.793
1.6.0.00.00-1 Operagdes de crédito 59.450.259
1.7.1.30.00-4 Operagdes de arrendamento mercantil 73.007
1.8.0.00.00-9 Outros créditos 8.340.225
1.9.0.00.00-8 Outros valores e bens 9.850
2.1.0.00.00-3 Investimentos 1.087.209
2.2.0.00.00-2 Imobilizado de uso 1.309.271
2.3.0.00.00-1 Imobilizado de arrendamento 536.049
2.4.0.00.00-0 Diferido 281.430
3.0.0.00.00-1 Compensagao 3.726.851
Total 78.029.675
Total ponderado 156.059.350
Risco Ponderado (300 %) (Cir. 2.916)
1.8.8.25.00-2 Créditos trib., imp., contribuicdes 2.009.823
Total ponderado 6.029.469
Risco Ponderado (20%)
3.0.6.50.10-7 Risco de crédito de “swap” 404.806
Total ponderado 80.961
3.0.9.97.10-7+ 3.0.97.20-0 Cobertura do risco de mercado 614.691
Total ponderado 122.938

76
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Tabela 2 - Exemplo de aplicacdo da Resolugdo CMN 2.099

(conclusao)

Patriménio de referéncia (Resolugédo 2.837 de 30/05/2001)
PR- Nivel 1
6.0.0.00.00-2 Patriménio liquido 25.000.000
6.1.1.10.17-3 Demais agdes preferéncias — Pais
6.1.4.00.00-3 Reservas de avaliagcao 49.966
6.2.5.30.00-6 Ape-reservas para contigéncias
7.0.0.00.00-9 Contas de resultados credoras 41.612.056
8.0.0.00.00-6 (-) Contas de resultado devedoras 42.618.878
Total PR- Nivel 2 24.043.144
Dividas sub. eleg. A capital
4.9.9.96.00-3 Reservas de avaliagcao 394.838
6.1.4.00.00-3 Cobertura do risco de mercado 69.966
Total ponderado 464.804

Dos dados constantes na Tabela 2 obtém-se:

O valor do Patriménio de Referéncia (PR):

PR= 24.043.144 + 464.804 = 24.507.948

O valor do Patriménio Liquido Exigido (PLE):

PLE= 0,11 x (2.486.861+9.130.155+156.059.350+6.029.469) + 80.961+122.938=
PLE=19.311.541.

O que fornece uma margem de: 24.507.948 —19.311.541 = 5.196.407

O indice de Basiléia correspondente por sua vez, resulta em:

24.507.948 x100

=13,96%
2.486.861+9.130.155 +156.059.350 + 6.029.469 + 9,09 (80.961+122.938) °
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3.4.1. Resolugao CMN 2.682

N&o seria exagero afirmar que a Resolugdo 2.682 editada em 21 de
dezembro de 1999 pelo CMN e valida a partir de 1 de margco de 2000, é uma
resposta doméstica e um processo inicial as propostas do Novo Acordo da Basiléia,
discutido na secao 3.3; o que confirma Parente (2000, p.7).

Até entdo, a mensuragcdo do risco de crédito, ndo era regulamentada
oficialmente. As regras existentes, orientavam a provisao de créditos em liquidagéo
duvidosa, num estagio em parte, ja avangado de atraso. As normas do Bacen, até 29
de fevereiro de 2000, eram ditadas pela Resolugdo CMN 1.748. Essa ultima,
estabelecia que os bancos deveriam separar recursos para garantirem os créditos

com problemas de retorno da seguinte forma:

QUADRO 4 - FATORES DE PONDERACAO DE PROVISIONAMENTO

Condigdes da garantia Prazo decorrido do vencimento de Provisionamento
dividas vencidas e ndo pagas

Sem garantia Apos 60 dias 100 %

Garantia insuficiente Entre 60 e 180 50 %

Garantia suficiente Entre 60 e 360 dias 20 %

Garantia suficiente Apés 360 dias 100 %

Langamento a prejuizo (write-off): crédito vencidos, sem condi¢des de recebimento e tendo decorrido no

minimo 180 dias da data para transferéncia em créditos em liquidagao.

FONTE: adaptac&o propria baseada na RESOLUGAO CMN 1.748 de 30/8/1990.

Em vista do quadro, nota-se um procedimento mais reativo do que pro-
ativo. A partir da Resolugdo CMN 2.682, as instituicdes financeiras passaram a
classificar, segundo métodos proprios, as operagdes de crédito em ordem crescente
de risco. O Bacen, como orgao fiscalizador, alerta que o método deve ser
consistente e verificavel, amparado por informacdes internas e externas. Devendo,
no caso de pessoas juridicas, contemplar no minimo as seguintes variaveis:
1- Em relagdo ao tomador e seus avalistas:

i.  Situagdo econébmico-financeira;

ii. Grau de endividamento;
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iii. Capacidade de geragao de resultados;
iv.  Fluxo de caixa;
v. Administracdo e qualidade de controles;

vi. Pontualidade e atrasos nos pagamentos;

vii.  Contingéncias;

viii.  Setor de atividade econdmica;
ix. Limite de crédito.

2- Em relagao a operacao:
i.  Natureza e finalidade da transacao;

ii. Caracteristicas das garantias quanto a liquidez e suficiéncia;

iii.  Valor da operacéo.

Uma vez atribuido o risco e a consequente classificagao no nivel definido
pela resolucdo, a revisdo da classificacdo deve ser feita mensalmente e em acordo
com a obrigatoriedade de publicagdo de balancetes e balangos. A revisdo prevé a
reclassificacdo do nivel de risco em fungdo do numero de dias, em atraso verificado
no pagamento de parcelas ou do principal da operagao de crédito.

A provisdo para os créditos em liquidacdo duvidosa deve ser feita
mensalmente. Seu valor, fungao de risco, atribuido a operacédo. Deve contemplar no

minimo, percentuais definidos para cada nivel de risco, conforme o Quadro 5:

QUADRO 5 - DIAS EM ATRASO E VALOR A PROVISIONAR, SEGUNDO O NIVEL DE RISCO

Nivel de risco Dias em atraso Porcentagem do valor da operagéo a provisionar

AA - -

A - 0,5 %

B 15e 30 1,0 %

C 31e60 3,0%

D 61e90 10,0 %

E 91 e 120 30,0 %

F 121 e 150 50,0 %

G 151 e 180 70,0 %

H Maior que 180 100,0 %

FONTE: adaptagao propria com base na Resolugdo CMN 2.682.
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Em relac&o a regra anterior, ha mudangas nos critérios para provisdo. No
novo procedimento, a provisdo néao ocorre apods o fato, condicionado ao numero de
dias em atraso. Mas antes, ao prever a capacidade do devedor em cumprir com as
regras do contrato, através da analise de suas caracteristicas econémicas e
financeiras. A provisdo ndo se efetiva somente sobre as operagdes de crédito em
atraso, mas sobre todas as operagbes em andamento na instituicdo. Assim, no
contexto da Teoria Contabil, o processo aproxima-se mais da contabilidade de
gestdo e abandona a contabilidade normativa.

Outras orienta¢des da Resolucdo CMN 2.682 destacam-se:

i. Classificacdo de operagbes de um mesmo cliente ou grupo
empresarial deve ser definida sobre aquele que apresentar maior
risco;

ii. A revisdo da classificagdo (art. 4%) quando nao for pelo critério atraso,
deve ser feita a cada seis meses para operagdes de clientes ou
grupos, cujos valores sejam superiores a 5% do Patrimbnio
Referencial. Em outras situagdes, a cada 12 meses;

iii. Operagdes de crédito em que a responsabilidade total do cliente é
inferior a R$ 50.000,00 podem ter sua classificagdo revista de forma
automatica, unicamente em funcdo de atrasos. Entretanto, se a
revisdo considerar nivel inferior, prevalece a classificagéo original (art.
5°);

iv. Uma operagao classificada em nivel H, apos seis meses de sua
classificagdo (art. 7%), deve ser debitada da conta de provisdo e
enviada para conta de compensacao, e la permanecer por cinco

anos;
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v. O art. 8 dispde que uma operagio de renegociagido deve ser mantida
no nivel em que foi classificada, exceto na ocorréncia de prejuizo.
Quando isso se verificar, deve-se classifica-la no nivel H;

vi. A reclassificagdo para um nivel de risco inferior somente se verifica
quando houver amortizagdo significativa da operagdo, ou quando
ocorrerem fatos relevantes que justifiquem a mudanca (art. 82, § 1);

vii. O art. 10° solicita que as instituicdes financeiras devem documentar
sua politica e procedimentos para concessao e classificacdo de
operagbes de crédito, estando esses documentos a disposicdo do
Bacen ou do auditor independente;

viii. O art. 112 exige a divulgagdo em demonstragéo financeira, através de

notas explicativas, da composi¢cao da carteira de crédito, observando

NO mMinimo:

a. Distribuicdo das operagbes, segundo o tipo de cliente e
atividade econdmica;

b. Distribuicdo por faixas de vencimento;

c. Valor total das operagdes renegociado langadas em prejuizos e
as recuperadas no exercicio.

ix. O art. 12° estabelece que o auditor independente deve elaborar
relatério circunstanciado de revisdo dos critérios adotados pela
instituicdo quanto a classificacdo dos riscos e avaliagao das provisdes
nas demonstragdes financeiras.

Indiretamente a resolucédo afeta a gestdo de risco de crédito pois, para

fazer frente a fiscalizagdo, controle e padrbes de documentagdo exigidos pelo

Bacen: as instituicbes bancarias sdo obrigadas a capacitar-se em tecnologia e
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recursos humanos para desenvolverem métodos de identificacdo, priorizacdo e
mecanismos para mensurar risco, criar e manter controles internos de
acompanhamento dos resultados dos modelos implementados, diagnosticar o efeito

na carteira de crédito e planejar agdes de mitigagao do risco e de negocios.

3.4.2. O centro de informagodes de crédito no Brasil: Central de Risco do Brasil
Segundo o relatorio emitido pelo Banco Central do Brasil (nov. 2002),
sobre a Central de Risco; a partir de 1997, iniciaram-se estudos para implementagao
do Sistema Central de Risco do Brasil. O sistema foi concebido para atender as
atividades de supervisdo bancaria e num plano secundario, ser um Bureau de
Crédito para o Sistema Financeiro Nacional. O processo foi implantado na
Resolugao CMN 2.390 de 22 de maio de 1997, onde determinava que as instituicdes
financeiras prestassem informagdo ao Bacen, dando a esse, prerrogativas para
baixar normas e tomar as devidas providéncias para fazer valer a resolucéo.
Posteriormente, a Resolucdo CMN 2.724, de 31 de maio de 2000; substituiu a
anterior.
Dentre as metas desejadas na concepcéo do sistema destacam-se:
No ambiente interno do Banco Central do Brasil:
i. Aumentar a capacidade de monitoramento de risco de créditos;
ii. Desenvolver instrumentos para detectar eventos que provoquem
problemas nas carteiras de créditos das institui¢des financeiras;
iii. Ser uma fonte de dados de créditos para outros departamentos do
Bacen.
No ambiente externo, o Sistema Financeiro Nacional:
i.  Disponibilizar para o Sistema Nacional, informagdes de crédito com

qualidade para:
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a. Auxiliar o aprimoramento na concesséo e gerenciamento de crédito;
b. Diminuir o spread bancario

O sistema em vigor tem como base o documento Cadoc 3010- Devedores
do Sistema Financeiro Nacional que, respaldado normativamente pela Resolugao
2.724, Circular 2.977 (com as alteragdes feitas pela Circular 2.999) e Carta-Circular
3.043, é o instrumento utilizado para o envio de informacdes ao Banco Central.

Por fim, ndo é objeto deste estudo entrar em detalhes quanto ao teor dos
documentos e caracteristicas da Central de Risco em vigor e em elaboragédo, mas
ressaltar que a mesma, juntamente com a Resolugdo CMN 2.682; além de serem
novos instrumentos de supervisdo e regulacdo de crédito no Sistema Financeiro
Nacional, sdo procedimentos preparatorios para as futuras exigéncias do Novo

Acordo da Basiléia.
3.5. A NECESSIDADE DE REGULAMENTAGCAO

Jorion (1998, p.42) discute a necessidade de regulamentacéo. Inicialmente
ele argumenta: “Sendo os mercados, capitais livres; deveriam deixar que instituigbes
mal administradas quebrassem, para que através do exemplo, tirem-se ligbes do
fato?”

Para o autor, no entanto, a regulamentacdo se faz necessaria em
situagbes nas quais o0 mercado ndo consegue “alocar recursos com eficiéncia”. A
ocorréncia de risco sistémico e a existéncia de seguro de depdsito sdo componentes
que justificam a adogéo de controles no sistema financeiro.

A primeira situacdo, em condicdes de extrema instabilidade, é dificil de
prever. E o temor de que a inadimpléncia de uma instituicdo bancaria afete todo o
sistema financeiro. A segunda, € decorrente do medo generalizado de que o passivo

de uma instituicido bancaria ultrapasse os ativos, ocasionando descontrole nos
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saques com consequente liquidacdo da instituicdo. Nesse caso, desenvolveu-se o
seguro de depdsito, garantia do governo criada para proporcionar confianga aos
clientes e protecado ao pequeno depositante.

Embora o seguro de depdsito possa provocar o chamado perigo moral
(moral hazard), segundo Jorion (1998, p.43), as exigéncias dos orgaos reguladores
para que os bancos mantenham capitais minimos, sdo para proteger o fundo do
seguro de depdsito e impedir que 0s mesmos, assumam riSCos excessivos.

No Brasil, o sinbnimo do seguro de depdsito, segundo Fortuna (2002,
p.574), é o Fundo Garantidor de Créditos (FGC); promulgado pela Resolu¢gdo CMN
2.211 de 16 de novembro de 1995 e pela Circular no 2.928 de 09/09/1999. A FGC é
uma associagao civil sem fins lucrativos, com personalidade juridica de direito
privado. Participam dessa, todas as instituicbes financeiras, associagbes de
poupanca e de empréstimos no Pais.

O objetivo do FGC é prestar garantia de créditos, por prazo indeterminado,
contra instituicées participantes do fundo. Na hipétese de ocorréncia de intervencgao,
liquidagao extrajudicial ou faléncia e quando do reconhecimento do Banco Central do
Brasil, do estado de insolvéncia da instituicdo, que nos termos da legislagao vigente,
nao estejam sujeitas aos regimes supracitados.

S&0 objetos de garantias os créditos de depodsitos a vista ou sacaveis
mediante aviso prévio; depdsitos de poupanca, depdsitos a prazo, com ou sem
emissao de certificado, letras de cambio, letras imobiliarias e letras hipotecarias.

O total de créditos de cada pessoa contra a mesma instituicdo, ou contra
todas do mesmo conglomerado financeiro, sera garantido até o valor maximo de R$
20.000,00.

As fontes de recursos para o FGC sao as contribuicbes mensais das
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instituicbes a eles associados, a base de 0,025% do montante dos saldos

correspondentes as obrigagdes objeto de garantia.

3.6. CONSIDERAGOES TEORICAS SOBRE PROVISAO PARA CREDITOS DE

LIQUIDACAO DUVIDOSA®

As exigéncias do Bacen orientam as instituicdes financeiras a constituirem
provisdo para operagdes de crédito, segundo a classificagdo no nivel de risco
derivados das caracteristicas do tomador e da operagdo. Essa regra mais os
propositos da Central de Risco, sdo procedimentos de preparagao para adequacao
ao Novo Acordo da Basiléia. Assim, torna-se interessante pelo menos verificar os
critérios sugeridos em outros paises, uma vez que se espera que as instituicoes
financeiras nacionais apresentem no futuro, um nivel de comparabilidade com o
mercado global. Nesse contexto, este trabalho consultou estudos sobre

procedimentos norte-americanos.

Nos Estados Unidos, os supervisores do Federal Reserve Bank
(FEDERAL RESERVE, 2000, p.36903), s&o orientados a avaliar o crédito conforme
segue:

i.  Unclassified: crédito bom, ndo merece classificacao;
ii. “special mention”. mencado especial — o crédito apresenta fraqueza

guanto as suas condi¢des de recebimento;

@ Provisdo para créditos de liquidacdo duvidosa é conhecida também como provis&o para devedores
duvidosos. As denominagdes sao verificadas, em consultas a ludicibus, Marion, Hendriksen; Van
Breda e Stickney; Weil. O significado € o mesmo: conta destinada ao registro da possivel perda na
conta Duplicatas a Receber. Entretanto, no Plano Contabil das Instituicdes do Sistema Financeiro
Nacional (COSIF), o termo é provisdes para operagdes de crédito e obras sobre contabilidade
bancaria ou em documentos oficiais, encontra-se provisdo para créditos de liquidagao duvidosa,
sendo fontes: Niyama; Gomes (2002) e a propria Resolugdo CMN 2.682.
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iii. classified (classificado): fraqueza bem definida e possibilidade de
perda. Subdividido em:
a) substandard,
b) doubtuful (duvidoso): existe duvida quanto ao recebimento de
certa parte do crédito, porém a outra porg¢ao € liquida e certa;

c) loss (perda): o crédito é de dificil recebimento.

Uma mesma operagao de crédito podera ser classificada em diferentes
niveis, isto €, determinado percentual podera ser classificado em special mention,
substandard, doubtuful e loss; em fungcdo da probabilidade de perda ou de

recuperacgao.

A analise de crédito deve contemplar:

i. Condigéo financeira e os recursos do tomador, incluindo o fluxo de
caixa presente e futuro;
ii. Histdérico do tomador de crédito;
iii. O proposito do crédito e sua relagdo com as fontes de pagamento
desse crédito;

iv. Garantias e sua capacidade de geracéao de fluxo de caixa.

Exceto pelo numero de niveis de classificacdo, ha uma semelhanca com a
Resolucdo CMN 2.682, ambas exigem avaliar o risco de crédito para depois

classifica-lo.
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A leitura do Federal Reserve, por sua vez, sdo similares as orientagdes do

SAFS 5 (FASB, 1975, p.4), que trata da definigdo de contingéncias:

...a contingency is defined as an existing condition, situation, or set of
circumstances involving uncertainty as to possible gain (hereinafter a “gain
contingency”) or loss (hereinafter a “loss contingency”) to an enterprise that
will ultimately be resolved when one or more future events occur or fail to
occur. Resolution of uncertainty may confirm the acquisition of asset or
reduction of a liability or the loss or impairment of an asset or the incurrence
of a liability.®
Segundo Freire Filho; Costa Neto; Niyama (2001), da definigao:

...a obrigagdo é presente. Portanto a existéncia independe de eventos
futuros, ou seja, o fato gerador ja ocorreu. A incerteza se refere apenas a
sua liquidagéao, ou seja, ao futuro sacrificio de beneficios econémicos.

Ainda conforme os autores, “ganhos contingentes, atendem ao Principio
da Prudéncia, ndo s&o reconhecidos, podendo ser registrados em contas de
compensagdo e/ou evidenciados em notas explicativas”. Os autores ainda
comentam que nos Estados Unidos ha imprecisdo no conceito de provisdo. La, as
expressdes alowance for loans losses ou loan loss reserve, sao empregadas
indistintamente; para denominar provisao para créditos de liquidacdo duvidosa. Os

autores concluem que:

...definicbes de provisdo e de reservas ndo sdo claras, pois provisdo
também é definida como uma apropriagéo de lucros retidos (definicdo de
reserva) e o termo reserva também sao definidos como uma conta redutora
de ativos (definicdo de provisdo). (...) no Brasil, os termos provisdo e
reservas sao bem definidos,...

Em ludicibus (1989, p.85), a Lei das SA, n® 6.404, de 15 de dezembro de
1976, conceitua provisdo para créditos de liquidacdo duvidosa, como o valor

necessario para cobrir perdas estimadas na cobranca das “Contas a Receber”. Ou

“ Tradugdo livre: contingéncia é definida como uma condigéo, situagdo existente, ou conjunto de
circunstancias envolvendo incerteza quanto a possivel ganho (a partir dai denominado “ganho
contingente”) ou perda (a partir dai denominada “perda contingente”) em um empreendimento,
incerteza essa que sera resolvida, em ultima instancia, quando um ou mais eventos futuros ocorram
ou deixem de ocorrer. A resolugdo da incerteza pode confirmar a aquisicdo de um ativo ou redugao
de uma obrigacéo, ou a perda ou impedimento de um ativo ou incorrido em obrigacao.
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seja, segundo ludicibus (1998, p.164): “deve atribuir a perda ao periodo em que a
respectiva venda foi feita.”

Em Marion (1998, p.340), encontra-se duas definigdes para provisao: as que
produzem reducdo no ativo e as que incrementam o passivo. No primeiro caso,
refere-se a expectativa de perdas de ativos. Tem como exemplo a Provisdo para
Devedores Duvidosos, conta na qual atribui-se a estimativa do ndo recebimento de
uma parte das Duplicatas a Receber. O segundo caso trata de desembolsos futuros,
por conta de fatos que indubitavelmente ocorrerdo, "uma vez que o fato gerador ja
ocorreu”, por exemplo: Férias, 13° Salario e Impostos.

Hendriksen; Van Breda (1999, p.347) consideram provisdo como um
meétodo para ajustar a receita proveniente de contas a receber, pois ha o risco do
nao recebimento; abre-se,assim, uma conta de avaliagdo denominada provisdo para
devedores duvidosos. Os autores sugerem dois métodos para mensurar a provavel
perda: um com base em contas a receber, outro nas vendas a prazo do exercicio.

Para os autores, quando se trata de estimar a provisdo para devedores
duvidosos, o primeiro método € mais preciso e valoriza o balango patrimonial. Sua
mensuragado leva em conta a idade, as caracteristicas das contas que ainda nao
foram pagas na data de fechamento do balangco e a probabilidade estimada de
pagamento. O segundo método enfoca “a ‘perda com clientes’ (redugédo de receita)
associada a receita do exercicio corrente...”. Nesse caso, a precisdo € maior ao
empregar uma porcentagem estimada da receita do periodo.

Para Hendriksen; Van Breda (1999, p.347):

No primeiro procedimento, a provisao é determinada diretamente e a perda é
um residuo; no segundo procedimento, a provisdo para perdas é o residuo. A
teoria diz que ambas devem ser colocadas na perspectiva apropriada. Para
fins de demonstragado do resultado, deve ser usada a porcentagem de receita
baseada na analise estatistica da experiéncia passada, ajustada pelas
condi¢des correntes. A avaliagdo de contas a receber no balango, porém,
deve basear-se em expectativas acerca da combinagdo especificas de
contas existentes na data do balanco.
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Em condi¢cdes normais, os dois procedimentos forneceriam valores iguais.
A ocorréncia de valores diferentes verificar-se-ia na ocorréncia de corregcao de
exercicios anteriores.

Segundo Stickney; Weil (2001, p.875), a provisao para devedores
duvidosos (allowance for uncollectibles), € uma “contraconta que mostra a estimativa
das contas a receber [destaque do autor] que a empresa espera ndo receber”. A
mensuragao da provisao pode ser obtida de uma percentagem das vendas a prazo
ou de uma estimativa baseada no calculo da idade das contas a receber. Para os
autores, a conta provisao para devedores duvidosos possibilita a demonstragao por
parte da empresa da quantia liquida que ela estima receber, sem necessidade de
identificar as contas incobraveis.

Da exposi¢ao, concorda-se que o risco de nao receber valores acordados
em creditos concedidos é condi¢ao para a existéncia da conta de Provisdo para
Créditos de Liquidagao Duvidosa. Conforme Niyama; Gomes (2002, p.75), a referida
conta atende duas propriedades da Teoria Contabil: o Principio da Realizacdo da
Receita e Confrontagdo com a Despesa (Principio da Competéncia), e o Principio da
Prudéncia.

Segundo Freire Filho; Costa Neto; Niyama (2001), vislumbra-se dois
valores validos para créditos a receber: um sobre o valor concedido e outro sobre a
expectativa do que se espera receber, incluindo ai a inadimpléncia. O segundo valor
€ inferior ao valor presente do total concedido. Dessa maneira, pelo Principio da
Prudéncia, prevalece a reduc¢ao do ativo por meio da provisao.

Marion (1998, p.243), no entanto, ressalta que o Conservadorismo atua
pela possibilidade da ocorréncia de dois valores: um relativo a receita das vendas a

prazo, outro sobre o que efetivamente a empresa ira receber. Pelo citado principio,
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fica-se com o menor. “..Todavia em primeiro plano, ndo é o Conservadorismo que
propicia a constituigdo de Provisdo para Devedores Duvidosos, mas o Principio da
Confrontacdo da Despesa dentro do Regime de Competéncia”.

O Principio da Competéncia, afirma ludicibus (2000, p. 58): deve-se
confrontar as receitas auferidas com a despesa associada, mesmo que seu valor
seja uma estimativa. Desta forma, segundo Freire Filho; Costa Neto; Niyama (2001),
o fato gerador das despesas € a propria concessao de crédito e ndo o real valor
perdido. As empresas tém conhecimento de que nem todo o valor concedido tera
retorno. Dessa maneira, ao registrar o valor da operagao de crédito a receber no
ativo, deve-se em contrapartida, registrar a despesa correspondente com o0s
devedores duvidosos.

Observa-se entretanto, que o conceito de provisdo para perdas atende
operacdes conduzidas por empresas nao financeiras, mas a Contabilidade Bancaria
diferencia-se da Contabilidade Comercial. Segundo Freire Fillho (2002, p.50),
enquanto na Contabilidade Comercial, na ocorréncia de venda a prazo, registram-se
as receitas e as despesas associadas; na Contabilidade Bancaria o processo nao é
o mesmo. Quando uma instituicdo bancéaria concede um empréstimo, ndo ha o
lancamento em receita, o “direito relativo ao crédito concedido é langado em conta
de ativo, (como caixa)®®. O fator comum entre a Contabilidade Bancaria e a
Comercial, esta no risco de nao recebimento de valores integrais de empréstimos. O
registro da provisao para créditos de liquidagcao duvidosa na Contabilidade Bancaria,
também esta associado ao Principio da Confrontacdo das Despesas com as

Receitas e com os periodos contabeis.

® A receita comparada a caixa, na pratica ndo é adequada, por conta da liquidez dos ativos, pois a
concessao de crédito ndo origina receita de imediato. Mas quando por exemplo, efetua-se uma
operagao com juros pré- fixado, no langamento dessa operagao, ha um registro de juros a receber (de
uso interno), que serao incorporados por regime de competéncia como receita.
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Da leitura pondera-se que a Resolucdo CMN 2.682 apresenta-se mais
fundamentada com os principios e conceitos da Teoria Contabil a respeito da
provisdo para devedores duvidosos do que a anterior; a Resolugdo CMN 1.748 de
29 de fevereiro de 2000. Na norma anterior, a provisdo somente se efetivava apds a
ocorréncia da inadimpléncia, o que da a entender que o fato gerador € a perda
(inadimpléncia) e ndo a concessao do crédito. Segundo Parente (2000, p.3), a regra
verificava-se teoricamente insuficiente ao ndo atender de forma satisfatoria o
conceito contabil de provisdo. Pois, estando vinculada ao atraso nas operacgoes,
acabava por ndo demonstrar o aspecto estimativo verificado no conceito.

Entretanto, na Resolugdo CMN 2.682, no art. 1% “(...) devem classificar as
operagbes de crédito, em ordem crescente de risco, nos seguintes niveis (...)" e .
também no art. 6% “A provisdo para fazer face aos créditos de liquidagdo duvidosa
deve ser constituida mensalmente (...) pela constituicdo de provisdo em montantes
suficientes para fazer face as perdas provaveis na realizagdo dos créditos”,
introduzem a idéia de risco. Enquanto o artigo 1° da Resolugdo CMN 2.682 afirma
que contratos de operacgdes de crédito estao sujeitos ao ndo pagamento dos juros ou
do principal, ou de ambos e, portanto, apresentam um risco mensuravel; no art. 6°,
ha uma expectativa da perda. Esta perda, por sua vez, ndo é evitada ou contornada,
mas assumida ao exigir que contabilmente destinem-se recursos préprios para
cobrirem as provaveis perdas. Diante disso, verifica-se o Principio da Prudéncia, ao
estimar para menor os valores do crédito concedido. Quanto ao Regime de
Competéncia, € verificado, pois o fato gerador é a propria concesséao de crédito.

Complementando, segundo Niyama; Gomes (2002, p.82), um dos
principais efeitos da Resolugdo CMN 2.682 nas demonstracbes contabeis dos

bancos, foi regulamentar e obrigar as instituicbes bancarias a efetuarem analise
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prospectiva das operagdes de crédito, “infroduzindo o conceito de perda esperada,

com a conseqliente constituicdo da provisdo correspondente, em funcdo dessa

expectativa”. Os autores ainda destacam:

O nao reconhecimento como receita efetiva, dos valores provenientes
de créditos de dificil liquidacdo. Esse procedimento impede o
gerenciamento de resultados e a consequente melhora nos niveis de
alavancagem®;

Maior especificidade e conservadorismo no trato de operagbes em
renegociagao;

Fortalecimento da area de crédito e incentivo a adogao de sistemas
gerenciais de riscos mais completos e fundamentados em bases
técnicas;

Regras condizentes com as praticas adotadas em paises mais
desenvolvidos e parceiros do Mercosul, permitindo bases

comparativas e reducao do custo de informagdes.

3.7. A MENSURAGAO DA PROVISAO DE CREDITOS DE LIQUIDAGAO

DUVIDOSA EM INSTITUIGAO BANCARIA NACIONAL

Como mencionado, provisdo para créditos de liquidagdo duvidosa em

instituicdbes bancarias, diferencia-se das instituicdes nao bancarias. Pois, segundo

Niyama; Gomes (2002, p.75):

O ativo a ser provisionado é um crédito a receber decorrente de

empréstimos;

© Antes de vigorar a atual resolugo, era pratica dos bancos recompor a divida vencida, tornado-a normal, com
reflexo no resultado do periodo ao reverter a provisdo, ao recuperar o crédito baixado como prejuizo e
reconhecer a receita, com conseqiiente melhora econdmico-financeira da institui¢do (N[YAMA; GOMES, 2002,

p-81).



93

ii. O ativo objeto de provisionamento em geral é liquidado em varias
parcelas, o que n&o ocorre com uma duplicata a receber. Além disso,
como 0s bancos operam com recursos de terceiros o volume de

parcelas a receber em relagao ao patriménio liquido, é significativo.

Dessa forma, para os autores:

Considerando que o principal "produto” a venda pelos bancos (...) € a sua
imagem perante o publico (credibilidade e reputagéo) e que, para honrar
seus compromissos com os depositantes, € necessario que seus ativos
sejam tempestivamente realizaveis em caixa, o dimensionamento
adequado da referida provisdo, que permita, entre outros aspectos, avaliar
o nivel de risco, € de extrema importancia para os diversos usuarios da
informagao contabil (entre eles, com certeza, os depositantes).

Dada estas consideragdes, os métodos propostos na literatura contabil
nacional para calcular o valor a provisionar em operagdes de crédito de instituicdes
financeiras, complementam-se com as orientagcoes da Resolugdo CMN 2.682.

A provisdo é decorréncia do risco de n&o receber integralmente o valor
acordado. Dessa maneira, o problema do valor a provisionar € fungcdo do método de
mensuracao do risco. Neste aspecto, métodos como Medidas de Tendéncia Central
(média aritmética simples e ponderada) ou Separatrizes como a Mediana, descritas
no estudo de Freire Filho (2002, p.59-79); ou a percentagem da soma das perdas
ocorridas nos ultimos trés anos sobre o total do periodo, regra fiscal; segundo
Marion (1998, p.247), ndo sao apropriados para medir o risco.

A correta mensuragdo do evento aleatdrio inerente ao risco de crédito é
metodologicamente e cientificamente tratada, se for possivel identificar um modelo
probabilistico que explique o evento: ocorréncia de inadimpléncia. Entretanto, nem
todos os métodos ou modelos estatisticos fornecem adequadamente esta

probabilidade. Exemplos disso sao os classicos modelos de insolvéncia
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desenvolvidos por Altman, Kanitz e Pereiral”, entre outros. Modelos de insolvéncia
nao estimam a probabilidade de inadimpléncia, eles somente explicam se uma
empresa € ou nao solvente, segundo as variaveis que o compde® . Em relagdo ao
risco de crédito, estes modelos somente fornecem certeza de risco alto, se sua
resposta indicar que a empresa € insolvente. No caso de indicar solvéncia, ndo ha
como estimar o grau de capacidade de honrar um crédito. Uma empresa saudavel
(solvente) pode muito, vir a ser inadimplente no empréstimo constituido.

Para finalizar, Vicente (2001, p. 70) em sua dissertagao afirma:

...0s autores de contabilidade e de finangas, ndo se aprofundam sobre o
tema Provisao para Devedores Duvidosos. As propostas quando nao sao as
mesmas, sao por demais semelhantes, sendo que nenhum dos autores
pesquisados propde o uso de modelos de estimativas para a constituicao da
PDD®, com base no risco de ndo recebimento. Sdo baseados
exclusivamente no atraso.

@ Ver por exemplo, Silva (1997), Matarazzo (1998) e Caouette; Altman; Narayanan (2000).

® A técnica empregada nestes modelos, andlise discriminante, ndo foi desenvolvida para fornecer
probabilidade, mas para diferenciar grupos segundo uma regra.

@ PDD: provis&o para devedores duvidosos.
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4, IDENTIFICA(}AO DE HOMOGENEIDADE NO PROCESSO DE PROVISAO EM
CREDITO

Esta secdo apresenta a metodologia empregada para analisar o
comportamento das distribuicdes de provisdo em crédito conduzidas por bancos de
varejo. Trata-se de um dos objetivos desta dissertacao (ver 1.5).

As regras da Resolugcdao CMN 2.682, juntamente com a Central de Risco

de Crédito, ocasionam no sistema financeiro, duas situagdes:

i. Em nivel micro: um mesmo individuo ou empresa, cliente de
operagoes de crédito da mesma natureza em mais de um banco, nao
deve ter, nesses bancos, classificacbes de risco muito dispares. Por
exemplo, sendo os Bancos X e Y semelhantes em perfil, mas
concorrentes entre si; o cliente no Banco X, ser classificado com
risco "C" e no Banco Y, com risco "G", ainda que considerados os
critérios indicados na citada norma;

i. Em nivel macro: bancos com perfis de atuagdo semelhantes e
concorrentes entre si, apresentam suas respectivas distribuicbes de
provisdo em crédito aproximadamente homogéneas, indicando que o
processo de concessao de crédito e a consequente classificacdo no

risco de crédito ndo diferem no método empregado, o quantitativo.

A citada resolucdo nao orienta e nem apresenta dispositivos para
avaliagao do risco de credito, ainda que relacione os critérios minimos que devem
ser contemplados no processo de avaliacdo. Dessa forma, os bancos detém
liberdade de escolha quanto ao modelo proprietario. No entanto, as disposi¢des

previstas nos artigos 10, 11 e 12 (ver 3.4.1) da citada resolu¢do, associadas aos
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dados sobre crédito, provenientes da Central de Risco de Crédito, fornecem ao
Bacen, informacdes que propiciam ferramentas para supervisionar e monitorar a
qualidade e o risco das carteiras de crédito e apontar instituicdes (outliers) com
classificagdes dispares em relagdo a média do Sistema Financeiro Nacional.

Esclarece-se que a aplicacdo do método proposto fornece um indicador e
este, somente informa se ha ou ndo padronizagdo no processo de provisionamento
em crédito. Porém, ndo conclui se o fato é fruto de métodos diferentes (quantitativo
versus julgamental) de avaliagdo de risco de crédito, ou se é derivado de uma
politica de crédito estrategicamente definida. Por exemplo, por uma decisdo de
politica de crédito, o Banco X pode concentrar sua carteira de crédito em nivel de
risco mais conservador, ignorando sinais contrarios apresentados por instrumentos
de inferéncia de risco de crédito.

Embora, sob o angulo do conservadorismo, seja uma medida salutar, a
estratégia gera um volume maior de provisdo e consequente diminuicdo do
resultado, em detrimento da distribuicdo de dividendos aos acionistas. Ha também,
influéncia na transparéncia dos relatorios contabeis. Estes ficam comprometidos,
uma vez que as informagdes reportadas aos usuarios ndo evidenciam a geragao

efetiva de valor decorrente das operacgdes e negocios.



97

4.1. O METODO PROPOSTO DE IDENTIFICAGAO DO PADRAO EM PROVISAO

DE CREDITO

Responder o objetivo quanto a identificagdo de homogeneidade na
distribuicao de provisdo em créditos nos bancos de varejo, segundo a classificacéo
definida na resoluggto CMN 2.682, implica em comparar suas respectivas

distribuicdes de provisao de risco de crédito.

4.1.1. Selegcao da amostra e tratamento dos dados

O desenho da amostra passou pela escolha do periodo que compreende
os dados coletados e pela selegéo dos bancos a serem avaliados.

O periodo de analise cobre os anos de 2000 a 2002. A Resolugao CMN
2.682 foi editada em dezembro de 1999, mas passou a vigorar em marco de 2000. A
coleta de dados foi feita sobre balancetes trimestrais dos bancos selecionados, no
periodo marco de 2000 a dezembro de 2002. Como resultado, cada banco
selecionado, apresentou uma série histérica constituida de 12 balancetes trimestrais.

A escolha dos bancos teve como fonte de referéncia o relatoério "50
Maiores Bancos por Ativos Totais", de dezembro de 2002 (Bacen, 2003). O conjunto
de bancos la presentes, detém 96,80% do total de ativo-intermediagao do sistema
bancario.

Em uma primeira triagem, selecionou-se os bancos cujo numero de
agéncias apresentassem no minimo 5% sobre o total geral de agéncias presentes no
mencionado relatério; o que resultou em 855 agéncias. Fazem parte desta lista, em
ordem decrescente de numero de agéncias: Banco do Brasil, Bradesco, Itau, Caixa
Econbémica Federal, Santander Banespa, HSBC e Unibanco.

Da lista eliminano-se os bancos federais pois, segundo o relatério do
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Bacen, Diretoria de Fiscalizagdo, Relatério de Atividades: 1995 a 2000, (Bacen,
p.39); esses bancos séo integrantes do Programa de Fortalecimento das Instituicbes
Financeiras Federais (Proef), estando assim sob constante monitoramento por parte
do Bacen. Sob estas condi¢des, a analise pode ser afetada.

O Banco Santander Banespa por sua vez, foi também excluido da
amostra. Isso porque, entre o periodo inicial da analise, margo de 2000 a atualidade;
adquiriu o Banco Banespa, o que possibilitou, no decorrer do periodo estudado,
mudangas significativas na politica e avaliagdo de risco de crédito. Finalmente o
Banco HSBC, no periodo estudado, ndo obstante; tendo um expressivo numero de
agéncias, sua atuagao n&o destacada na midia em geral em licitagbes de compras
de instituigcdes; conduz ao entendimento, de n&o oferecer concorréncia direta aos
bancos Bradesco, Itau e Unibanco.

Da amostra original, o estudo contou entdo, com o Bradesco, Itau e
Unibanco; justificando-se por apresentarem:

i. Um grande numero de agéncias distribuidas pelo Pais;

ii. Carteiras de crédito com participagdo expressiva no mercado
financeiro. De acordo com o relatério do Bacen: 50 maiores Bancos
por Ativos Totais, em dezembro de 2002, juntos, detém 25,20% do
ativo total dos 50 bancos;

iii. Sao bancos tradicionais, atuando ha longo tempo no Pais;

iv. Destacam-se na midia impressa e em publicacdes direcionadas para
o mercado financeiro, na disputa de participacdo de mercado no
sistema financeiro nacional;

v. Apresentam em suas respectivas carteiras de crédito, produtos com

caracteristicas voltadas ao atendimento massificado: capital de giro,
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by

conta garantida, cheque especial destinado a pessoa juridica,
desconto de titulos e de recebiveis, crédito direto, dentre outros;

vi. Segmentam seus clientes pessoas-juridicas, genericamente falando,
em varejo, em meédias e em grandes empresas.

Uma nota sobre o procedimento estatistico de selecdo empregado nesta

segao, confirma-se com Murteira (1999, p.365):

...alguns conceitos (...) da analise da variancia, com particular énfase para
uma perspectiva mais ativa do estatistico que, em certos casos, pode
mesmo 'forjar' a prépria populagao que tem interesse em estudar.

De fato, nas experiéncias controladas, (...), o estatistico ndo se limita a
acompanhar passivamente o comportamento de uma amostra dada da
populagao; pelo contrario, introduz alteragdes em algum fator relevante que
controla e procura medir os efeitos produzidos em varios grupos de
elementos ou amostras...

Com semelhante tipo de experiéncia é fundamental haver razoavel garantia
de que os grupos nao estdo sob influéncia de fatores n&o explicados que
mascarem ou enviesem os efeitos do fator controlado.

Ressalta-se que o Unibanco, embora n&o apresente um grande numero de
agéncias tanto quanto o Bradesco e o Itau; ainda assim exerce concorréncia no
segmento pessoa juridica.

Por fim, considerou-se que determinadas classificacbes de risco, se nao
coincidirem, também nao estdo distorcendo o resultado. Por exemplo, se o Banco X
classifica o cliente no risco "A", e o Banco Y, no "C", o que em termos de provisao
em crédito, signifique 2,5% de provisdo a mais para o Banco Y, essas escolhas, nédo
significam divergéncias; neste estudo. Portanto, as nove classes de risco definidas
pela Resolugdo CMN 2.682 foram agregadas em: AA+ B, C,D + F e G + H. Assim,
instituicdes que apresentem classificagdes pertencentes aos intervalos definidos,

nao estao divergentes na classificagao.
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A Tabela 3 apresenta o resultado da coleta de dados em fung&o dos

procedimentos citados:

TABELA 3 - DISTRIBUICAO DE PROVISAO EM CREDITO POR TRIMESTRE, SEGUNDO AS CLASSES DE

RISCOS - 2000/2002 R$ MILHOES
. Classes de risco
Bancos Ano/Trimestre A aB C DaF GaH | Total
2000/12 19.927 4.651 1.690 965 27.233
22 22.035 4.637 1.611 1.911 29.618
32 24.746 4.569 1.664 2.352 32.369
4° 26.717 5.269 1.639 1.253 35.354
2001/12 27.548 5.947 1.627 1.908 36.889
Bradesco 2§ 28.434 6.234 1.702 2.236 38.226
3 28.522 6.162 1.727 1.275 38.238
4° 27.257 5.886 1.751 1.782 36.623
2002/1° 30.364 6.278 1.884 2.107 40.619
22 31.905 6.232 1.687 1.514 41.866
3 30.158 6.088 1.794 1.564 39.956
4° 24.287 6.072 1.526 1.523 33.409
2000/12 14.188 1.504 1.099 310 17.093
22 14.692 1.468 1.093 843 17.673
32 15.733 1.701 1177 1.083 19.215
4° 17.183 1.579 1.952 395 21.531
2001/12 18.736 1.602 1.757 837 22.874
ltad 2§ 19.303 1.640 1.822 1.218 23.579
3 19.781 1.941 1.966 554 24 .557
4° 19.482 1.831 2.193 847 24.403
2002/1° 18.035 1.736 2.276 1.340 23.009
22 18.949 1.621 2.332 716 24.015
3 19.725 1.724 2.529 812 25.196
4° 20.608 1.595 2.182 881 25.266
2000/12 10.557 2.186 506 353 13.601
22 13.410 1.937 758 1.040 16.795
32 15.290 1.684 681 903 18.468
40 16.215 2.072 930 648 20.143
2001/12 16.808 2.298 982 1.040 21.050
Unibanco 2§ 17.427 2.300 970 901 21.708
3 16.894 2.745 961 746 21.505
4° 16.957 2.493 1.000 883 21.281
2002/1° 16.193 2.700 1.031 856 20.729
22 16.460 2.871 975 811 21.130
3 16.152 3.493 820 751 21.243
4° 13.016 2.984 963 628 17.592

Fonte: Banco Central do Brasil - Bacen

Nota: Valores deflacionados pelo IGP-M, base dezembro de 1999 = 100.
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4.1.2. Método de analise e resultados obtidos

Esta segdo descreve a metodologia empregada para testar a premissa: se
os bancos selecionados avaliam o risco de crédito de seus clientes por métodos
quantitativos, os resultados nas suas respectivas distribuicbes de provisdo em
credito, por classe de risco, serdo homogéneas. A sua n&o confirmagéo, entretanto,
€ devido ao acaso; entendendo-se aqui, como uma decisao de politica de crédito ou
estratégia particular da instituigdo, ou por emprego métodos de avaliagdo de risco de
crédito julgamental (ver 1.2).

E pertinente uma observacdo antes de seguir. o método parte do
pressuposto que um cliente ao ser avaliado por duas instituicdes financeiras,
apresenta as mesmas informagdes e garantias para avaliagdo. Mais precisamente, a
garantia oferecida, se existir, ndo sobrepde sobre o risco do cliente. Se apresentada,
nao invalida ou n&o diminui esse risco. Dessa maneira, o estudo parte do
pressuposto que o cliente em ambos os bancos, esta sendo disputado nas mesmas
condigbes. Por fim, o teste proposto é a Analise da Variancia; descrito a seguir,
resumidamente.

a) Analise de Variancia

Segundo Murteira (1990, p.355), a analise de varidncia € um método
suficientemente poderoso para identificar diferengcas entre médias populacionais
devidas a varias causas, atuando simultaneamente sobre os elementos da
populacdo. O problema trata da comparagao entre médias de "n" individuos (ou
elementos) de populagdes Normais, sendo o ensaio da hipoétese:

H,: comportamento médio do individuo 1 = comportamento médio do individuo 2=
comportamento médio do individuo 3 = ...= comportamento médio do individuo n.

O que se traduz por:

HO:M1:M2:M3:'”:M”
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O teste mais adequado ao estudo, fundamentado na Analise da Variancia
€ 0 método de Classificagao Dupla Hierarquica (two-way) ou modelo com interagao,
conforme Murteira (1990, p. 356, 357, 379); ou Duas Classificagdes com Repeticao,
segundo Costa Neto (1978, p.164) e por fim, segundo Bunchaft; Kellner (1998, p.

145), Andlise de Variancia para Plano Fatorial.

Conforme os autores, salvo pequenas alteracées, como variacbes no uso

da nomenclatura; esquematicamente temos a seguinte matriz:

FIGURA 4 - MATRIZ DE DOIS FATORES COM REPETIGAO

Colunas
Fatori=1,,,, m Repetigoes
k=1,,,r

1
0
©
L
c
a 2

A area hachuriada corresponde a matriz formada por m x n fatores com r

repeticoes. Nessas condi¢gdes temos o seguinte modelo:

Valor observado j; = comportamento médio + efeito do fator i + efeito do fator j + (4.1)
efeito da interagdo entre os fatores i e j + efeito residual (erro) )

Ou seja:

Xp=h+ou+ B A, 7€ sendoi= 1,2, m;j= 12, oo i k= 1, 2, ooy .
A expressao (4.2), considera que os efeitos dos varios fatores refletem

parametricamente (e nao aleatoriamente), a diferengca entre as médias das n

populagdes.
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As hipoteses basicas do modelo (4.2) sao:

i. Ejk~N(O,c e, € jjik mutuamente independentes;
O residuo sendo mutuamente independente implica em admitir que a
amostragem € casual. Quanto a violagdo da hipdtese de

normalidade, ndo ha consequéncias sérias caso 0S grupos ou
amostras tenham dimensdes razoaveis.

i.  (Ejjk)=0;
Significa que a dimenséo dos erros de cada fator € a mesma;
iii.  V(Ejk)=0 7%

Significa que ha homogeneidade das variancias. Se existir
causalidades, todos tém a mesma média e dispersdo. A violagao
deste pressuposto pode afetar em muito, a validade das conclusdes.
No entanto, desde que as amostras sejam de mesma dimensao, suas
consequéncias sao minoradas;

As hipoteses a ensaiar (os fatores ndo produzem efeitos), séo:

Efeito sobre as linhas:

Hoi.'a]=a2=a3=...=(xm=0 i=1,2,3,...,m (43)

Efeito sobre as colunas:

Hoj:BI:B2:B3:.‘.:Bm:0 j=123,..,n (4.4)
Efeito da interagao:
Hok ?\41] = O v = ia .] (45)

Sem perda de generalidade, o Quadro 6, resume os testes necessarios

para verificar as hipoteses (4.3), (4.4) e (4.5):
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Origem da Variagéo Soma dos Graus de Média Quadratica (MQ) Valor da Estatistica
Quadrados (SQ) Liberdade F
Entre linhas SQE m -1 MQE= SQE/(m-1) Finna= MQE/MQD
Entre colunas SQC n-1 MQC= SQC/(n-1) Fcoluna= MQC/MQD
Interagdo Sle] (m-1)x(n-1) | MQI= SQl/((m-1) x (n-1)) Finteragao= SQI/MQD
Erro (dentro) SQD ni- (M xn) MQD= SQl/((m-1) x (n-1)) -
Total SQT Nt - -

FONTE: adaptacgdo prépria sobre Bunchaft; Kellner (1998, p. 156)

A estatistica teste é a Distribuicdo F). O proposito é verificar a
possibilidade de rejeitar a hipdtese nula H, ao nivel de significancia a. A regra de
decisdo baseia-se na comparacgao da estatistica FcaLcuLapo (FcaL), com a estatistica

FCRiTICO, (FT) ou FTABELADO- Em conseql']éncia, tem-se:

Rejeita-se H,, a um nivel de significancia a, se Fca > Fr. (4.6)

GRAFICO 3 - DISTRIBUIGAO F

A

Aceitar Ho

Rejeitar Ho

0 Fr

O nivel o de significancia é a probabilidade de, com base na evidéncia
amostral, o pesquisador rejeitar uma hipétese verdadeira; considerando-na falsa.

Seu valor pode ser definido pelo pesquisador e € comum em pesquisas de origens

'O Teste F é um teste de hipétese para verificar se a variancia de uma populagdo de Distribuigao
Normal, é igual a varidncia de uma outra populacao de Distribuicdo Normal. Esse teste verifica se a
normalidade das distribuicbes € a mesma De uma outra forma, dada duas séries de observacgoes,
que podem ter qualquer tamanho, o Teste F da elementos para determinar se as duas séries
pertencem a mesma populagao.

O F calculado (Fc) é comparado ao F tabelado (Ft) ao nivel de significancia o. onde:

Se F¢ < Fr => devemos aceitar a hipétese nula. Em caso contrario, se Fc > Fr => devemos rejeitar a
hipétese nula (LEWIS, 1995, 1-8).



105

e temas diversos, empregar os niveis 5%, ou 10%. Seu significado pratico, pode ser
exemplificado por exemplo, com a escolha de o= 5%. O que significa que se repetir
o experimento 100 vezes, nas mesmas condigdes, rejeita-se 5 casos (ou erra-se em

5 casos).

b) Resultados
Os dados coletados e apresentados na secéo 4.1.1, Tabela 3, permitem,

de acordo com a teoria apresentada, estabelecer a expressao (4.7):

O valor provisionado do risco i, do banco j, no periodo k = valor médio + efeito da
classe de risco i + efeitos método de avaliar risco conduzido pelo banco j+ efeito da (4.7)
interacdo entre classe de risco i € método do banco j no periodo k + efeito aleatério i,j e k

A expressao (4.7) é escrita por: Xjx =M+ a;+ ,Bj + Aj + €

onde, Xjx € o volume em provisdo da i-ésima classe de risco, do j-ésimo banco e

corresponde a k-ésima interagao entre a classe de risco i e banco j.

Desta forma, temos:

Numero de classes de risco i= 1, 2, 3, m= 4;
Numero de bancos j= 1,2, n = 3;

Numero de repetigdes (periodos) k=1, 2,..., r=12.
As hipéteses nulas, a serem testadas sao:

Hyou=cb=03=0c,=0 1=1234 (4.8)

(As classes de risco nao diferem significativamente quanto aos valores médios em

provisao).

Ho::B,=B,=B;=0 j=123
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(4.9)

(Nao ha diferencgas significativas entre os bancos, quanto aos valores médios em

provisao).

H03.'A,-j:0 YV =1/

(4.10)

(Nao ha interacao entre a classe de risco i € 0 banco j, em relagdo aos valores

médios provisionados).

O Quadro 7 é o correspondente numérico ao Quadro 4 (ver 4.1.2.1). Por

meio dele, testam-se as hipoteses nulas (4.8), (4.9) e (4.10). Os detalhes de sua

construcdo, estdo passo a passo descritos no Apéndice A; para seu calculo dos

dados, empregou-se o Excel, versao 2000.

QUADRO 7 - ANALISE DA VARIANCIA (ANOVA): CLASSE DE RISCO E BANCOS -TRIMESTRES 2000/2002

Origem da Variagao Soma dos Graus de Média Quadratica (MQ) Valor da
Quadrados (SQ) Liberdade Estatistica F
(FcaL)
Entre linhas
(Classes de risco) | 8.991.983.249,72 3 2.997.327.749,91 62,68
m=4
Entre colunas
(Bancos) 455.035.969,83 2 227.517.984,92 4,76
n=3
Interagéo
(Ano/Trimestre) 519.042.252,78 6 86.507.042,13 1,81
K=12
Erro (dentro) 6.311.958.410,62 132 47.817.866,75 -
Total 16.278.019.882,95 143 - -

Fonte: resultado de calculos desenvolvidos nos dados da tabela 4.1 e detalhados no Apéndice A..

As estatisticas Fr com seus respectivos graus de liberdade do numerador

e denominador aos niveis de confianga, 5% e 10% séo:

QUADRO 8 - DISTRIBUICAO F NOS NIVEIS DE CONFIANCA DE 5% E 10%

Origem da Variacio Graus de Liberdade F tabelado (F) e nivel de confianga
9 ¢ Numerador Denominador 5% 10 %
Entre linhas
(Classes de risco) 3 132 2,60 2,08
Entre colunas 2 132 3,00 2.30
(Bancos)
Interagéo
(Ano/Trimestre) 6 132 210 L

Fonte: MOOD; GRAYBILL; BOES (1974, p. 554)

Comparando Fca. do Quadro 7 com Fr do Quadro 8 e lembrando a regra

(4.6), segundo a origem da variagao, obtém-se:
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QUADRO 9 - RESULTADO DO TESTE ANOVA POR HIPOTESE, SEGUNDO O NIVEL DE SIGNIFICANCIA

. N Nivel de significancia (o)
Origem da Variagéo 5% 10%
(Classes de risco) Rejeita Ho1 Rejeita Ho1
(Bancos) Rejeita Ho Rejeita Ho2
(Ano/Trimestre) Rejeita Ho3 Aceita Ho3

O maior interesse para este estudo é relativo a hipotese nula Hy,. Afirma
gue n&o ha diferengas significativas no volume médio em provisdo entre os bancos
selecionados na amostra. Nos dois niveis de confianga utilizados, rejeita-se a
hipétese nula, em favor de sua alternativa Hs. Conclui-se portanto, que ha
diferengas nos valores provisionados por cada um dos bancos. O que significa que,
em relagdo ao método de analise de risco empregado por estes bancos, n&do ha
como afirmar que eles seguem algum padrdao metodologico comum. Como por
exemplo, o método quantitativo.

Perante o resultado, conclui-se que: na comparagao entre os bancos
Bradesco, Itau e Unibanco; existe pelo menos um deles em que o valor médio
provisionado em crédito, difere dos outros dois.

A hipotese Hy1 foi rejeitada nos dois niveis de confianga. Fator que era
esperado, uma vez que os volumes médios provisionados nas classes de risco,
distinguem-se.

Quanto a hipotese Hys, somente ao nivel de 5% foi aceita. Significando
que os volumes médios provisionados, em cada banco por classe de risco durante o
tempo, ndo sofreram variagéo significativa. Contudo, ao nivel de confianga de 10%,
a hipotese é rejeitada. O que equivale dizer que o valor médio (em provisdo em cada
banco nas classes de risco, durante o tempo analisado) sofreu variagbes
significativas.

Concluindo, com o objetivo de verificar se bancos de perfis de atuacéo

semelhantes apresentam um padrdo de provisdo em crédito por classes de risco
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homogéneas. Fator esse, indicador de uma metodologia de avaliagdo baseada em
métodos quantitativos e ndo julgamentais ou de politica de crédito. O teste da
hipotese Hp, com base nesta amostragem e durante o periodo considerado,
demonstrou que a afirmativa ndo se sustenta. Por outro lado, ndo se pode concluir
entretanto, qual é o procedimento empregado para classificagao de risco.

Observa-se entretanto, que havendo acesso as informagdes provenientes
da Central de Risco de Crédito (hoje restrita ao Bacen), é possivel obter elementos
que auxiliem a identificagcdo de procedimentos de analise de risco em crédito por
parte dos bancos.

A Resolucdo CMN 2.682 por sua vez, embora solicite que nos
demonstrativos contabeis e nas notas explicativas, esclarecam-se os métodos
empregados para avaliar o risco de crédito; em verdade ainda n&do tem sucesso. Os
bancos pesquisados limitam-se a apresentar os valores provisionados por classes;
sem, no entanto, mencionar qual o procedimento empregado para avaliagdo do risco

em crédito. Quando dita, a mengao nao é suficientemente clara.
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5. MODELO PARA AVALIAR A CONCESSAO DE CREDITO

Este capitulo apresenta o modelo aplicado para avaliar o risco na
concessado credito de pessoas juridicas. Trata-se, como ja mencionado
anteriormente, de propor um método de analise destinado a padronizar e agilizar o
processo de concessdo de empréstimos conduzidos por bancos de varejo (ver 1.5).
Apodia-se na Teoria Estatistica e, os resultados aqui apresentados, dizem respeito
somente ao meétodo. Nao havendo, por conseguinte, nenhuma interferéncia no

resultado final. Como por exemplo, de decisdes de politica de crédito.
5.1. 0 METODO ESTATISTICO, UMA EXPOSIGAO DA TEORIA

O método empregado € a Regressao Logistica Multipla, que segundo
Rosa (2000. p.18):
i. Nao exige suposi¢des fortes como na Anadlise Discriminante (variaveis
independentes com distribuicdo Normal Multivariada);
ii. Os softwares estatisticos mais usuais apresentam o algoritmo;
Em um modelo de Regresséo Logistico, a variavel resposta ou variavel

dependente Y, assume valores dicotdmicos:

~ 1, se contém o atributo;

(5.1)
v=<

\_ 0, em caso contrario.

Nessas condigdes, a exemplo do modelo de regressao linear, a esperanca
condicional de Y dado um valor x, € expressa por E (Y | X) em que x € a variavel

independente.
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Em (5.1), temos E (Y=1 | x), se Y= 1 (contém o atributo) ou, E (Y =0 | x) se
Y=0 (n&o contém o atributo).

Para simplificar a notagdo, faga-se E(Y | x) = m (X), que representa a
probabilidade de ocorrer o evento {y=1} dado uma relagdo com a variavel x. Por
exemplo, definindo que Y=1 é o evento {o cliente € bom para crédito} . Esse atributo
€ fungao da variavel X= {Ativo Circulante sobre Passivo Circulante}, afirmando-se no
caso, que ha uma relagao entre ser bom cliente para crédito e o indicador de liquidez
corrente.

Um modelo de Regressado Logistica na versdo mais simples, segundo
Hosmer; Lemeshow (2000, p.1-9), com uma unica variavel independente, é expresso
por:

eBo B1x1

Tc(x) — (5.2)

- 1+8B0+B1x1

Como na regresséao linear simples, a fungédo (5.2) apresenta um termo

aleatorio € (residuo, ou erro). Mais especificamente, E (Y | x)= TC (x) +E.

O problema est4 em estimar os parametros desconhecidos 3o e 1, tal

que, em funcéo da variavel independente X, explique ou represente bem a variavel

Y. Se nédo houver relacdo entre Y e X, entdo outras varidveis nao presentes no

modelo, mas representadas pela variavel € (residuo, ou erro) produzem um efeito

maior do que a variavel X.
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O residuo (erro) €, na Logistica, assume dois possiveis valores:

1, entdo € = 1-TT (x);
Y= (5.3)

0, entdo € =-TT (x).
Em (5.3) nota-se que € tem Distribuicdo Binomial com média zero e
variancia igual a 70 (x) [1 - TT (X)].

Um ponto importante a destacar é transformagao em TTU (x) , denominada

transformada Logistica. A partir de (5.2) desenvolve-se:

_ eB0+B1x1

_W :>7'C(X)+7t(x)eBO+B1x1 ZeBO+B1x1 =
+ePo P i

7(x)

= eB0+B1x1 -TE()C)eB0+B1x1 ZTC()C) = eB0+B1x1 [1 -TE()C)] ZTC(X) =

BB ) g ) |
=> eBo B1X _1_7-5(x) > BO+B1X1 ln(l_n(x)j g(X) (5.4)

A expressao (5.4), permite a utilizagdo de muitas das propriedades do
modelo de regresséo linear simples. A fungao Logistica g(x) é linear nos parametros,

continua e, seu intervalo de variagcao, pode ir de —« a +o, dependendo do valor de x.

Para estimar os parametros [3 = (o, 31) sem perda de generalidades
(havendo uma amostra de "n" observagdes independentes dos pares (x;y;), sendo
que cada y; é uma variavel dicotdbmica como (5.1) define), um conveniente método

seria a Funcdo Verossimilhanca!" para os pares (x; y).

™ Sobre Fungao de Verossimilhanga ver, por exemplo, De Groot (1986).
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De (5.3), temos a seguinte fungao:

(5.5)

Yi 1-yi
n(x)"(1-m (x))
Desde que as n observacgdes sao assumidamente independentes, a

funcado de verossimilhanga é obtida como o produto dos termos expressos em (5.5):

(5.6)

| (B)=117m (x)" (17 (x))"”

O principio de maxima verossimilhanga objetiva estimar os valores de B,

tal que maximize a expressado (5.6). Para tanto, € mais facil matematicamente,

empregar o logaritmo da fungéo de verossimilhanca:

L(B)=In[1(B)]=2{y;In[x(x)]+(1=y,) In[1-m(x)]} (5.7)

Para achar o valor de B que maximiza L(B), deriva-se parcialmente (5.7)

em relagcdo a Bo e a B1 e iguala-se a zero; criando assim, as equagdes

verossimilhanga:

Z?Xi[yi_n(Xi)] (5.8)

>y —m(xi)] (5.9)



113

As expressdes (5.8) e (5.9), sdo nao lineares e suas solugdes exigem
métodos especiais. Programas estatisticos proprios dao as solugdes. No entanto,
segundo McCullang; Nelder (1989) apud Hosmer; Lemeshow (2000, p.9), é possivel

encontrar suas solucdes.

A expressao do modelo a ser empregado de fato segue-se em (5.10).

e BB x, (5.10)
1+ eB o+zf:1l3 Xi

w(x)=

Trata-se de uma Regresséao Logistica Multinomial, por ter uma quantidade
k de variaveis independentes. A variavel dicotdmica Y, conforme definido em (5.1), é

funcdo de um conjunto de variaveis independentes X;, i=1,2...,k.

Deseja-se verificar se o atributo dado a variavel Y (classificagéo a priori), &

funcdo de k variaveis independentes xi. Para tanto, € necessario estimar os

coeficientes B i, i=1,2,..,k., da equacéo (5.10) através da maximizagao da funcéo de

verossimilhanga, em relacdo aos k+1 elementos do vetor B a exemplo do que foi

descrito anteriormente com o modelo mais simples (5.2).

A estimativa dos coeficientes 3 e o célculo do predito Y, contou com o

software estatistico Statistical Package Social Science (SPSS), versao 11.0. (SPSS,

2001).
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5.2. O PROCESSO DE LEVANTAMENTO DOS DADOS, MELHORIAS

INTRODUZIDAS E RESULTADOS

Com acesso a base de dados de um banco, daqui para frente,

denominado Banco Gama®, a coleta de dados exigiu pesquisar dois sistemas e

respectivos arquivos de dados:

Arquivo 1: dados cadastrais, constituidos por contas constantes em
balancos sintéticos e acessado no Banco Gama,;

Arquivo 2: dados operacionais de empréstimo, apresentando
informagdes quanto ao tipo de empréstimo que o cliente tomou junto
ao Banco Gama. Data de inicio e condigdes em que o crédito se

encontra: em dia ou, quando em atraso, por faixa de dias de atraso.

O plano de amostragem constituiu-se de trés etapas:

Levantamento aleatdrio no arquivo 1, de clientes que apresentassem
o ultimo balanco, com data de dezembro de 2001. Que possuissem
um ou mais periodos de balango anual, imediatamente anterior. O
objetivo foi criar um arquivo contendo empresas com um minimo de
dois balancos anuais, para construcdo dos indices contabeis. Esses
indices seriam as variaveis independentes no modelo da Regressao

Logistica;

@ Conforme j& mencionado, o acesso a base de dados condicionou-se a ndo identificar a instituicdo
ou dados sob sua responsabilidade.
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ii. Selecionados os clientes no arquivo!, verificar quais se encontram no

arquivo 2, durante o ano de 2002. A intencao nessa fase € determinar

a variavel dependente Y, ao classificar a priori, o cliente adimplente e

o cliente inadimplente. Uma vez desenvolvido o modelo, é possivel
calcular a probabilidade de adimpléncia para o periodo de um ano;

ii. Selecionar somente clientes tomadores de empréstimos de curto

prazo, destinado ao giro de capital da empresa: capital de giro, conta

garantida e cheque especial empresarial.

O resultado da selecao, extraindo duplicidades de clientes®, resultou em
500 empresas de diversos ramos de atividades. Os clientes classificados na
amostragem como adimplentes, foram os que apresentaram durante o ano de 2002
no maximo 60 dias de atraso. Em caso contrario, eram considerados como

inadimplentes. Segue-se assim, a distribuicdo de frequéncia resultante:

TABELA 4 - CLASSIFICAGAO DOS CLIENTES PESQUISADOS, SEGUNDO A SITUAGAO NO CREDITO

Tipo de cliente | Fregléncia | %
Adimplentes 442 88,4
Inadimplentes 58 11,6
Total 500 100,0

FONTE: Construcdo propria com base na associagao entre os arquivos 1 e 2, extraindo duplicidades de clientes.

Observa-se que a selecdo das empresas nao levou em conta o setor
econbmico no qual atuam. Para tal, o processo deveria iniciar-se definindo
previamente um setor econdmico especifico a estudar ou proceder em uma selecao
aleatédria ponderada pelo setor que as empresas representam. Na primeira situagao

ocorreu limitagdo de ordem técnica; e na segunda escolha, seria necessario ter uma

® Na ocorréncia de um cliente com mais de um empréstimo valido para o estudo, selecionou-se
aquele que apresentasse empréstimo em situacdo de maior atraso.
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amostra de tamanho maior ao disponibilizado; o que nao foi possivel. Salienta-se
contudo, que a amostra selecionada forneceu a seguinte distribuicdo por setor
econdmico: 35 % no comércio, 32 % respectivamente em industria e servigos e 1%
no setor primario. Finalmente, analisar a contribuicdo da informacdo do setor
econdmico no estudo, exigiria criar uma variavel especifica para este fim. O que néo
interessava, dado que a finalidade do objetivo do estudo € verificar o grau de

explicacdo da adimpléncia em funcao de dados contabeis.

5.2.1. Os indicadores contabeis

O estudo dos indicadores contabeis iniciou-se na consulta aos autores
ASSAF NETO (2002, 2003), GITMAN (2002), MATARAZZO (1998), ROSS;
WESTERFILD; JAFFE (1995), SANTI FILHO (2002) e WESTON; BRIGHAM (2000).
Concentrou-se contudo, nas obras Estrutura e Analise de Balangco, Assaf Neto
(2002) e Analise Financeira de Balangos, Matarazzo (1998). Pois, no que interessa:
estudar e analisar os indices contabeis passiveis de fornecerem informagdes quanto
a capacidade de uma empresa em honrar seus compromissos de créditos;. ambos
autores tratam o assunto com a mesma profundidade que os demais. Além disso,
por conhecerem bem a legislagdo e pratica contabil brasileira, enfocam o tema

contextualizando-o a nossa realidade.

Matarazzo (1998, p.153-154), define um indice de balango como uma
relacdo entre contas ou grupo de contas das Demonstragbes Contabeis. Tem
objetivo em fornecer informagbes sobre a situagcdo econdmica financeira da

empresa. O autor delimita seus resultados, que ndo sao conclusivos; mas como o

“ Supondo uma proporgdo maxima de clientes adimplentes e inadimplentes em 50 %, e um nivel de
significancia de 5 %, a margem de erro para uma amostra de tamanho n= 500 é de + 4,38%.
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préprio nome revela, sdo uteis como indicadores. Assim, caso seja necessario, por

outras técnicas é possivel aprofundar-se a analise da empresa.

O autor ainda esclarece que a analise de uma empresa nao ocorre em
funcdo do numero de indices, mas sim do objetivo que se deseja. Isto € uma
condigcdo para a escolha do tipo ou conjunto de indices que fagam parte do
planejamento de uma analise eficiente. O autor explica que ha uma relagao entre a
quantidade de indices e o grau de resposta obtido. HaA um instante em que os
numeros de informagdes a acrescentar tornam-se independentes do numero de
indices. Mais especificamente, um acréscimo de indice nao torna melhor a

informacédo: Ou ela estaciona, ou decresce; além de aumentar o custo.

Matarazzo considera que o numero de indices tradicionais a serem
empregados para avaliar a empresa comercial ou industrial situa-se num intervalo

entre quatro e onze indices, classificando-os em dois grupos:

QUADRO 10 - IDENTIFICACAO DA SITUACAO DA EMPRESA, SEGUNDO TIPO DE iNDICE

Situagao financeira Situagao Econdmica

Estrutura de Capital Liquidez Rentabilidade

1- ENDIVID: Participagéo de Capital de Terceiros | - -/ QCORR: Liquidez 1- VAT:Giro do Ativo
Corrente

2- PCCT: Composigao do Endividamento 2- LIQSEC: Liquidez Seca | 2- LLV: Margem Liquida
3- APPL: Imobilizagdo do PL
4- IMOBCP: Imobilizagao dos Recursos nao 3- LIQGER: Liquidez Geral 3-.LLAT: Rentabilidade do
Correntes Ativo

5- INDPFIN: Independéncia Financeira
Fonte: Adaptado de Matarazzo (1998, p. 156-157)

Com base em Assaf Neto (2002, p.118), definiu-se os indicadores de
alavancagem operacional (GAO), alavancagem financeira (GAF) e alavancagem

total (GAT).



O Quadro 11 apresenta a definicao e interpretagao dos indicadores:

QUADRO 11 - INTERPRETACAO DOS INDICADORES CONTABEIS
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Indicador

Capital de Terceiros "

Férmula

Interpretacao

100
PL
1- ENDIVID Quanto a empresa tomou de
Participacéo de Capitais de Terceiros para
Capital de 1de Capital Préprio
Terceiros (Quanto menor, melhor)
2. PCCT Qual a % de obrigagGes no
Composica sivo Circulante curto Brazo o rte I{a gaoas
Endividam ————x 100 obrigacoes totais

Capita
™

de Terceiros

(Quanto menor, melhor)
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3-IMOB@Hivo |Permanente

Ir%%%@gg%ggiivel a Longo Prazo

Correntes

PL

Ativo Total

x100

Que % dos Recursos nao
Correntes (PL+ Exigivel Longo
Prazo) foi destinado ao Ativo
Permanente
(Quanto menor, melhor)

4- INDPFIN
Independéncia
Financeira

Qual o nivel de independéncia
da empresa em relagédo ao
capital de terceiros
(Quanto maior, melhor)

5- LIQCORR

Liquidez correntatiyo Circulante

Quanto a empresa possui de
Ativo Circulante para cada $ 1
de divida total
(Quanto maior, melhor)

Passivo Circularte
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Atiyfaltgiaseea £

foque - Despesas Antecipadas

Pasl

siva Circulante

Quanto a empresa possui de
Ativo Liquido para cada $ 1 de
Passivo Circulante
(Quanto maior, melhor)
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7- LIQGER
Lid\fide£Barkinte

+ Realizavel a Longo Prazo

Passivo Circula

hte + Exigivel a Longo Prazo

Quanto a empresa possui de
Ativo Circulante + Realizavel a
Longo Prazo paraa $ 1 de
divida total
(Quanto maior , melhor)




122

8- VAT

Giro do ativo Ve

ndas Liquidas

Quanto a empresa vendeu para
cada $ 1 de investimento total
(Quanto maior, melhor)

Ativo



Lucro Liquido
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Vendas Liquidas

9-LLV (lluanto a em%re%a1obter(rj1_ éje
A ucro para cada vendido

Margem liquida (Qu%nto maior, melhor)
10- LLAT Quanto a empresa obtém de

= lucro para cada $ 1 de

Rentagltlil\gigde do | invgstimento total
Lucro Liquido ., (Quanto maior, melhor)

Ativo



124

11-GAO Quantos % a empresa obtém
Alavancagem de lucro para cada 1 % de
Operacional aumento nas vendas. E

Variacéo no Lucro Operacional

Variagdo no volume de Atividade
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determinado pela estrutura
custo da empresa,
apresentando maior
capacidade de alavancar o
lucro a empresa que revelar r
maior custo fixo em relagao ao

custo total.
Determina a capacidade que
Al 12- GAF o recursos de terceiros
a' er¢centual no Lucro Liquido apresentam ao elevar os

Variagcao Percentual no Lucro Operacional resultados liquidos da empresa
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13- GAT
Alavancagem
Total

GAO x GAF

resultados liquidos da empresa.

Se 0 GAT= x%, entao para
cada 1 % de aumento no
volume de veda, ha uma
elevagéo de x% no lucro
liquido. Se GAT> 1,0 ha
indicagdo que qualquer
_variagao no volume de

atividade provoca mudancas

mais que proporcional nos

FONTE: adaptacao propria com base em Matarazzo (1998,

.158) e Assaf Neto (2002

NOTA: 1 Independéncia Financeira, definido conforme Assaf Neto (2002, p.147)
2 Liquidez Seca, definido conforme Assaf Neto (2002,

3 Conceitos de alavancagem, conforme Assaf

A7
eto (2(5)02, p?1 18)

5.2.2. Determinagao das variaveis independentes

O calculo dos indicadores contabeis segundo os critérios definidos na

secao 5.2.1; tem como fonte os balangos sintéticos das 500 empresas selecionadas.

O demonstrativo disponivel pelo Banco Gama obedece a um padrdo, conforme o

Quadro 12:
QUADRO 12 - BALANCO PATRIMONIAL SINTETICO

Ativo Passivo Demonstragido do Resultado
Circulante Circulante Faturamento bruto
Disponivel Fornecedor Faturamento liquido
Clientes Financiamentos Resultado bruto
Estoques Salarios tributos e contribui¢cdes Despesas administrativas
Imdveis Custo orgado (obras — construtora) Despesas de vendas

Imposto o a receber

Safra cultivada

Cooperados

Adiantamentos

Despesa do exercicio seguinte
Deposito vinculado
Sociedade cotas participagao
Rebanho

Conta corrente associados
Outros créditos

Realizavel a longo prazo
Aplicacao financeira
Permanente

Investimento

Imobilizado

Ativo total

Adiantamentos

Contas a pagar

Adiantamento cadmbio

Dividendos, gratificacdes e participacbes
Financiamento SFH

Financiamento imovel

Fretes a pagar

Cooperados

Exigivel a longo prazo

Dividendos, gratificacdes e participacbes
Credito para futuro aumento de capital
Conta corrente associados

Imdveis a pagar

Outros débitos

Tributos, contribuigdes

Instituicao financeira

Resultado de exercicio futuro
Patriménio liquido

Capital social

Reservas

Passivo total

Resultado de atividade
Despesa financeira

Receita financeira

Outras receitas

Resultado operacional
Equivaléncia patrimonial

Saldo de corregdo monetaria
Resultado nao operacional
Provisao para imposto de renda
Resultado do exercicio

Fonte: Sistema de Gerenciamento de Crédito do Banco Gama

As informacgdes contabeis sao verificaveis em trés periodos, consecutivos

ou nao; como também, os resultados do balango relativo ao periodo trimestral,

semestral ou anual. A atualizagdo somente ocorre quando a empresa ou faz contato
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com o banco ou por ele é solicitada a fazé-lo.
Como resultado da amostra constituida pelas 500 empresas, a distribuicao

dos periodos encontra-se na Tabela 5:
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TABELA 5 - NUMERO DE EMPRESAS SEGUNDO O ANO DE PUBLICAGAO DO BALANGO

Anos Empresas | %
1999 e 2000 e 2001 307 61,4
2000 e 2001 193 38,6
Total 500 100,0

Fonte: amostra coletada no Banco Gama

Neste ponto, ajustou-se a teoria apresentada na segédo anterior com a
realidade, definindo as variaveis independentes do modelo de Regress&o Logistica.
O indicador ENDIVID: Participacdo de Capital de Terceiros; foi redefinido. O

denominador da equagéao, o Patriménio Liquido, pode assumir valores negativos.

No processo de analise julgamental, o analista de crédito avalia impacto
do valor do Patriménio Liquido negativo sobre valor da divida do cliente. No entanto,
em um modelo necessita-se de desenvolvimento de um algoritmo, que oriente a
decisdo a ser tomada; caso ndo se deseje, que o resultado seja valido somente
quando o Patriménio Liquido assuma valores positivos. Como consequéncia, optou-

se pelo indicador:

Divid — (PL — (Financiamentos + Instituigdo Financeira}
Ativo Total
Sua interpretacao é “quanto maior, melhor”. Pela mesma razao (PL
assumir valor negativo), nado utilizamos como variavel independente o indicador
Imobilizagdo do Patrimdnio Liquido.
Ainda como parte do tratamento das variaveis independentes os anos de
publicagado do balango, 1999, 2000 e 2001 foram redefinidos como:
i Periodo 1: Balangos de 1999;
il Periodo 2: Balangos de 2000;

iii. Periodo 3: Balangos de 2001.
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Isto porque, havia empresas com Balangos dos anos 1999, 2000 e 2001;
ou ano 2000 e 2001. Desta forma, cada indicador foi calculado para cada periodo.
Calculou-se também a variacao percentual entre os indices nos periodos 2 com 1 e

3 com 2. O Quadro 13 apresenta o resultado das relagdes:

QUADRO 13 - PERIODOS AVALIADOS PELOS INDICADORES DEFINIDOS

Indicadores Periodos Indicadores Periodos
S . . 1,2, 3, . . 1,2,3,
1- DIVID: Participagao de Capital de Terceiros o e 3/2 9- VAT: Giro do ativo 2 e 3/2
2- PCCT: Composigao do Endividamento 12,3, 10- LLV : Margem liquida 1.2, 3,
- Lomposie 211 e 312 -vargem g 211 e 312
4- IMOBCP: Imobilizagdo dos Recursos ndo 1,2, 3, 11- LLAT : Rentabilidade do 1,2, 3,
Correntes 2/1e 3/2 ativo 2/1 e 3/2
. P . 1,2, 3, 12-GAO : Alavancagem
5- INDPFIN: Independéncia Financeira 21 e 3/2 Operacional 2/1e3/2
6- LIQCORR 1,2, 3, 13- GAF o e 32
Liquidez corrente 2/1e3/2 Alavancagem Financeira
. 1,2, 3,
7- LIQSEC :Liquidez Seca o/ e 3/2 14- GAT
1,2,3 Alavancagem Total 2 esf2
8- LIQGER : Liquidez Geral 21 e 3/2

Observa-se que os valores dos indices sdao continuos e embora a
Regressdo Logistica permita o calculo de variaveis independentes continuas,
trabalha melhor com valores discretos; ou categorizados(s). Dessa forma, e para
agilizar o processo, calculou-se a estatistica decil das respectivas distribui¢des. O
valor do indice contabil referente ao i-ésimo decil, i=1, 2,.., 9; passou a ser o limite
superior da classe da distribuicao de frequiéncia. No caso dos indicadores de ordem
decrescente, apds o calculo do decil, reordenou-se a posicdo do valor associado ao

decil de ordem i, i=1, 2,...,9. A Tabela 6, apresenta os resultados do método:

® Segundo Rosa (2000, p.14), vantagens para categorizar as variaveis sdo: padronizar resultados,
estabilizar o modelo e transformar as variaveis.
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TABELA 6 — INDICES CONTABEIS DISTRIBUIDOS POR DECIS

Caodigo Decil
Original Recodificado | Total | Missing 10 20 30 40 50 60 70 80 90
LIQCOR1 |ligcor1 481 191 0,574| 0,837 1,067 1,265] 1,530 1,802| 2,214] 3,362| 6,151
LIQCOR2 |ligcor2 499 1 0,509| 0,784| 1,045 1,235| 1,421| 1,731 2,150| 3,154 5,763
LIQCOR3 [ligcor3 499 1 0,543| 0,857| 1,045 1,250| 1,441| 1,654| 2,034| 2,819] 4,720
LIQCOR21 |ligcor21 481 19] -0,057| 0,311] 0,508] 0,688| 0,837| 1,005| 1,210| 1,672 2,710
LIQCOR32 |liqcor32 499 1| -0,056( 0,332 0,548| 0,718| 0,882| 1,012| 1,186] 1,499| 2,946
LIQSEC1 |ligsect 481 19] 0,182] 0,383| 0,567| 0,699| 0,881| 1,119| 1,508| 2,278] 4,195
LIQSEC2 |[ligsec2 499 1 0,157| 0,350| 0,509| 0,678| 0,844| 1,114] 1,377| 2,078] 3,783
LIQSEC3 |[ligsec3 499 1 0,244| 0,403| 0,534| 0,676] 0,848] 1,125] 1,373| 1,729] 3,800
LIQSEC21 |ligsec21 481 19] -0,190| 0,285| 0,524] 0,746| 0,898| 1,002| 1,134| 1,576] 2,870
LIQSEC32 |ligsec32 499 1| -0,416( 0,244 0,556| 0,745 0,876| 0,998 1,116] 1,469| 2,567
LIQGER1 [ligger1 481 191 0,464| 0,697 0,873] 1,009| 1,163| 1,438| 1,821| 2,657| 5,133
LIQGER2 [ligger2 499 1 0,384| 0,613] 0,837| 0,992| 1,157| 1,421]| 1,700| 2,233 3,882
LIQGER3 |ligger3 499 1 0,434| 0,632| 0,860 1,017| 1,160 1,358]| 1,650| 2,126] 3,465
LIQGER21 [ligger21 481 19] -0,082| 0,339| 0,573] 0,721] 0,917 1,020| 1,194| 1,559| 2,624
LIQGERS32 |ligger32 499 1] -0,009| 0,381 0,591| 0,822] 0,925] 1,030| 1,145] 1,321| 2,049
IMOBCP1 |imbrnc1 481 19] 0,028] 0,118] 0,231] 0,363| 0,527| 0,674| 0,805| 0,955| 1,228
IMOBCP2 |imbrnc2 500 0l 0,029| 0,134| 0,236| 0,380| 0,533| 0,659| 0,832| 1,002| 1,275
IMOBCP3 |imbrnc3 500 0l 0,041 0,130| 0,253| 0,392| 0,543| 0,675| 0,826| 0,996| 1,249
ICP21 imbrnc21 472 28| -2,136] -0,460| -0,048| 0,033| 0,260 0,658 1,057| 1,817| 5,225
ICP32 imbrnc32 499 1| -2,558( -0,492( -0,034| 0,000| 0,164| 0,395| 0,752| 1,317| 2,612
INDEFIN1 |indpfn1 481 19] 0,056| 0,179]| 0,280|] 0,376| 0,467| 0,575| 0,670| 0,755| 0,876
INDEFIN2 |indpfn2 500 0l 0,039| 0,164| 0,267| 0,365| 0,449| 0,537| 0,623| 0,737| 0,845
INDEFIN3 |indpfn3 500 0l 0,053| 0,162| 0,269| 0,366| 0,436| 0,525| 0,614| 0,714] 0,818
INDPFI21  |indpfn21 481 19| -3,486] -0,589] 0,001] 0,209 0,506| 0,777| 1,139 1,884 4,671
INDPFI32  |indpfn32 500 ol -3,652| -0,639| 0,011] 0,352| 0,715] 1,056| 1,363| 2,423| 6,520
divid1 divd1 481 19| -0,197| 0,011] 0,131] 0,241 0,373| 0,478| 0,621 0,728] 0,871
divid2 divd2 500 0l -0,192| -0,027| 0,088| 0,200| 0,334| 0,426] 0,564| 0,676] 0,827
divid3 divd3 500 0|l -0,243| -0,030| 0,085| 0,186| 0,310| 0,416] 0,544| 0,655| 0,795
divi21 divd21 481 19| -1,003] -0,511] -0,317] -0,180| -0,090| -0,020{ 0,079| 0,276] 0,765
divi32 divd32 500 ol -1,135| -0,488| -0,274| -0,161| -0,057| 0,005| 0,086| 0,259| 0,874
V_AT1 giratv1 481 19] 0,587| 0,955| 1,236] 1,509 1,790| 2,194| 2,706| 3,597| 5,226
V_AT2 giratv2 500 0| 0,532| 0,882| 1,287| 1,573| 1,841| 2,192| 2,689| 3,722| 5,473
V_AT3 giratv3 500 0l 0,298| 0,591| 0,810] 1,081] 1,353] 1,612]| 2,010| 2,831| 4,480
V_AT21 giratv21 483 17] -0,364| -0,229] -0,136] -0,079| -0,026] 0,047| 0,154| 0,318] 0,603
V_AT32 giratv32 498 2| -0,724| -0,575| -0,475| -0,332| -0,205| -0,095| 0,006| 0,136| 0,346
LL_V1 mgll1 481 19] -0,059] -0,014] 0,002] 0,010] 0,020 0,037| 0,060( 0,104] 0,201
LL_V2 mgli2 498 2| -0,056| -0,010| 0,004| 0,011] 0,020| 0,033] 0,056| 0,090| 0,188
LL_V3 mglI3 499 1| -0,081| -0,014 0,004| 0,012| 0,022| 0,034| 0,060| 0,114| 0,224
LL_V21 mgli21 483 17| -0,364| -0,229] -0,136] -0,079| -0,026] 0,047| 0,154| 0,318] 0,603
LL_V32 mgll32 483 17] -0,364| -0,229] -0,136] -0,079| -0,026] 0,047| 0,154| 0,318] 0,603
LL_AT1 renatv1 481 19| -0,104] -0,028] 0,002] 0,019 0,040| 0,069| 0,112| 0,197 0,400
LL_AT2 renatv2 500 0l -0,077| -0,023| 0,005| 0,020| 0,042| 0,063]| 0,113| 0,178] 0,324
LL_AT3 renatv3 500 0l -0,068| -0,014| 0,004| 0,019] 0,036] 0,056] 0,095| 0,154| 0,250
LL_AT21 renatv21 481 19| -1,886| -0,947| -0,722| -0,483| -0,264| -0,066| 0,248| 0,592| 2,442
LL_AT32 [renatv32 500 0l -2,045| -1,038] -0,778] -0,618] -0,431| -0,233] 0,128| 0,488| 2,162
GAO21 rgao21 472 28| -23,589( -6,048( -2,418| -0,979| 0,087| 1,048 2,285| 4,632| 14,595
GAO32 rgao32 483 17] -14,370| -4,708] -1,354] 0,207| 0,771| 1,159| 1,832| 3,872| 12,332
GAF21 rgaf21 472 28| -0,218] 0,468 0,820 0,965| 1,000 1,005| 1,094| 1,291] 1,952
GAF32 rgaf32 485 15| -0,354| 0,498| 0,855| 0,964| 1,000 1,000{ 1,054| 1,191] 1,569
GAT21 rgat21 472 28| -18,973| -5,057| -1,854| -0,458| 0,485| 1,380 2,822| 5,832| 15,325
GAT32 rgat32 483 17] -17,599] -4,979] -1,640] 0,021] 0,663] 1,170] 1,783] 4,119] 12,931

Nota-se que determinados indices, houve auséncia de valores ( missing

7

values). Fato que é verificado pela inexisténcia do dado no cadastro original da
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empresa. A decisao foi de nao retira-la da amostragem, deixando para o final da
analise, a representacio do seu risco.
Para melhor entender o propdsito da Tabela 6, exemplifica-se um caso:
Seja a liquidez corrente do periodo 1 (licorr1). A correspondente
distribuigao de decis (ligcor1) encontra-se na 12 linha da Tabela 6. De posse desses
dados, tem-se a distribuicdo de frequéncia da variavel em questdo: Liquidez
corrente. O resultado encontra-se na Tabela 7:

TABELA 7— CLASSES DE INTERVALOS DA LIQUIDEZ CORRENTE
Liquidez corrente

1 Até 0.574
2 0,574 —| 0.837
3 0,837 —| 1,067
4 1,067 -—| 1,265
5 1,265 —| 1,530
6 1,530 —]| 1,802
7 1,802 —| 2,214
8 2,214 —| 3,362
9 3,662 | 6,151
10 > 6,6151

Os demais indices passaram pelo mesmo processo exemplificado. Essas
variaveis uma vez recodificadas, sao as variaveis independentes a serem testadas

no modelo de Regresséao Logistica.

5.2.3 — A aplicagao do modelo de Regressao Logistica Multipla
Através do pacote estatistico SPSS, processou-se a Regressao Logistica
considerando como variaveis preditoras, as variaveis descritas na Tabela 6.

O modelo expresso na funcao (5.10) apresenta a seguinte relagao:

Cliente adimplente = funcdo da distribuicdo de decis dos indices contabeis (5.11)

Destaca-se que o conceito adotado para cliente adimplente € aquele que

tendo contraido um empréstimo durante o ano de 2002, quando em atraso, este
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verificou-se no maximo por 60 dias.

A escolha das variaveis que melhor expliquem a relacido entre ser cliente

adimplente e os indices contabeis abordados, pode ser feita por formas ou conceitos

diversos:

Utilizar-se da experiéncia de analistas de créditos, na escolha das
variaveis, e testar as combinacgodes;

Rosa (2000, p.15), apresenta procedimentos exploratérios: proporgao
de bons clientes sobre a propor¢ao de maus ou a estatistica Weights
of Evidence (WOE), que segundo Good (1950) apud Rosa (2000,
p.16), é o resultado do logaritmo natural da razdo entre bons e ruins;

Empregar modelos de arvore de decisdao (CHAID por exemplo), para
identificar a relagcdo entre a variavel resposta e as variaveis
preditoras;

Vicente (2001, p.95) aplicou analise discriminante para selecionar
previamente as variaveis explicativas, antes de aplicar a Regressao
Logistica;

Aplicar o método Stepwise, o que segundo Hosmer; Lemeshow
(2000, p.116), trata-se de um algoritmo estatistico de escolha de

variaveis explicativas para o modelo segundo uma regra fixa.

Neste estudo, optou-se pela ultima alternativa e também disponivel no

SPSS. Escolheu-se o0 método Forward: LR, que se baseia no Teste da Razéo de

Verossimilhanga(e), com probabilidades de entrada e saida respectivamente iguais a

0,05 e 0,10.

Segundo Makuch apud Rosa (2000, p.12), € comum no desenvolvimento

© Ver por exemplo, MENDENHALL; SINCICH (1996) ou consultar SPSS (1997).



133

de modelos de Credit Score, empregar amostras onde o numero de clientes
adimplentes é igual ao de inadimplentes. No caso em que a amostra apresente
desproporcionalidade, o modelo tende a discriminar melhor o grupo que apresenta

maior numero de elementos.

A amostra de desenvolvimento utilizada neste estudo, identifica 88% das
500 empresas selecionadas, em empresas adimplentes (ver Tabela 4, seg¢ao 5.2).
Portanto, trata-se de uma amostra desproporcional. Uma solucdo para o problema
descrito anteriormente é: se o tamanho da amostra permitir, & relevante selecionar
um grupo de clientes adimplentes igual ao grupo de clientes inadimplentes e
emprega-la como base de desenvolvimento do modelo. Os que restarem, seréo

empregados como amostra de validacado do modelo.

Breiman et al. apud Rosa (2000, p.12), por sua vez, apresenta uma
alternativa: gerar um numero k de amostras particionadas de mesmo tamanho e
escolher k-1 amostras como amostras para testar o modelo, o restante para validar.
Neste trabalho, apesar da amostragem ser estatisticamente de tamanho consistente
(500 clientes); empregar a metodologia sugerida, exigiria um corpus ainda maior.
Dessa forma, trabalhou-se com a real proporcao de clientes considerados bons e

maus; como amostra de desenvolvimento do modelo.

Para validar o resultado do modelo, procurou-se verificar se a taxa de
previsdo quanto a recomendar ou nao crédito, mantinha-se em periodos posteriores.

Nesse caso, nos meses de janeiro e fevereiro de 2003.
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a) Resultados obtidos

Sejam as medidas:

£F (Total de bons recomendados + Total de maus ndo recomendados ) 100
= X
t Total geral

(Total de maus n&o recomendados )
t =

x100

Total de maus

5 (Tota/ de bons recomendados )
t =

x100

Total de bons

As probabilidades Tt (x) calculadas no modelo expresso em (5.10) no

ponto de corte 0,88, conforme definido em EF, EB; e EM; estdo dispostas na

Tabela 8:
TABELA 8 - PERCENTAGEM DE CLASSIFICACAO CORRETA
Passos do Stepwise EF; EB: EM;
1 70,4% 72,8 % 52,7%
2 68,2% 67,3% 74,5 %
3 70,6% 70,0 % 74,5 %

A eficiéncia total do modelo nas trés simulag¢des, no ponto de corte 0,88 é
proxima a 70 %; indicando uma estabilidade no modelo. Neste estudo, optou-se
pelos resultados do passo trés. Porém, qualquer outra decisdo poderia ser tomada.

Um teste importante fornecido pelo SPSS é a analise de residuos: a
diferenga entre o valor observado e o valor estimado pelo modelo. A Tabela 9 é o
resultado no passo 3 da analise de residuo, denominado, Teste de Hosmer-

Lemeshow.

O ponto de corte separa os clientes recomendados pelo modelo, daqueles ndo recomendados. No
caso aplicou-se a mesma proporcgao verificada na amostra selecionada.
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Decil Adimplentes Inadimplentes Total
Observado Estimado Observado Estimado
1 25 27,49 22 19,51 47
2 36 34,49 10 11,51 46
3 40 38,13 6 7,87 46
4 39 39,63 6 5,38 45
5 42 42,09 4 3,91 46
6 44 43,34 2 2,66 46
7 44 4411 2 1,89 46
8 45 44,68 1 1,32 46
9 44 45,28 2 0,72 46
10 45 44,76 0 0,24 45

O objetivo é testar as hipoteses:

Ho: Valor observado (Vobs) = Valor estimado (Vest)

Ha: Valor observado (Vobs) # Valor estimado (Vest)

Para testar a hipotese nula, o artigo Logistic Regression (North Carolina

State University, 2002, p.8-9), fornece a seguinte regra de deciséo:

A probabilidade p-value é obtida de uma distribuicdo de Qui-Quadrado

com 8 graus de liberdade para teste da aderéncia do modelo. Se o Teste de
Hosmer- Lemeshow €& menor ou igual a 0,05, a hipotese nula Ho € rejeitada; em
caso contrario ndo é possivel rejeitar a hipotese nula.

O SPSS forneceu a seguinte saida:

QUADRO 14 — TESTE DE HOSMER; LEMESHOW

Passos Qui-Quadrado Graus de liberdade Significancia
1 0,0000 8 1,000
2 6,926 8 0,545
3 4,243 8 0,835.

Especificamente no passo trés, nao se rejeita H,. Conclui-se desta forma,
que nao é possivel afirmar que os valores observados sao significativamente
diferentes dos valores estimados pelo modelo. Em conseqliéncia, as variaveis
selecionadas no passo trés sido as variaveis explicativas do modelo.

O Quadro 15, por sua vez, apresenta as variaveis independentes

escolhidas no passo 3, as respectivas estimativas dos parametros B (B), a



Estatistica de Wald, e Odds (exp(B)):

QUADRO 15 - VARIAVEIS SELECIONADAS, CORRESPONDENTES ESTIMADORES,
ESTATISTICA DE WALD E ODDS
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Varidveis | B | Wald | Exp(B)
Liquidez corrente
(LIQCOR1)
19,68
Até 0,5736 1,942 4,691 6,974
0,5736 --| 0,8369 1,302 2,631 3,676
0,8369 --| 1,0667 1,028 1,764 2,797
1,0667 --| 1,2648 1,753 3,983 5,771
1,2648 --| 1,5300 -0,420 0,365 0,657
1,5300 --| 1,8015 0,732 0,858 2,080
1,8015 --| 2,2136 0,170 0,056 1,186
2,2136 --| 3,3618 0,489 0,418 1,631
3,3618 --| 6,1514 2,282 3,981 9,793
Maior que 6,1514 0,000 1,000
Variag&o no giro de
ativos (V_AT21)
21,07
Até -0,3641 -0,170 0,051 0,844
-0,3641 --| -0,2292 -0,876 1,477 0,417
-0,2292 --| -0,1355 1,101 1,334 3,007
-0,1355 --| -0,0793 0,232 0,084 1,261
-0,0793 --| -0,0257 -1,567 5,327 0,209
-0,0257 --| 0,0472 -0,271 0,115 0,763
0,0472 --| 0,1544 -1,145 2,563 0,318
0,1544 --| 0,3180 -0,166 0,047 0,847
0,3618 --| 0,6027 0,875 0,874 2,399
Maior que 0,6027 0,000 1,000
Independéncia
financeira (NDEFIN3)
22,58
Até 0,0525 -1,633 4,342 0,195
0,0525 --| 0,1616 0,134 0,027 1,143
0,1616 --| 0,2687 -0,264 0,113 0,768
0,2687 --| 0,3658 -0,489 0,183 1,399
0,3658 --| 0,4360 0,336 0,397 0,613
0,4360 --| 0,5248 -0,433 0,342 0,649
0,5248 --| 0,6143 0,815 0,853 2,259
0,6143 --| 0,7138 1,434 2,251 4,196
0,7138 --| 0,8175 2,013 3,024 7,482
Maior que 0,8175 0,000 1,000
Constante 1,716 4,826 5,564

Do Quadro 15, tem-se o modelo de Regressé&o Logistica:

eB0+BzX1+BzX2+B3X3 (5.11)
BotB 1 X1+BrX2+B3X3

(X)) =

I+e

Sendo: Tt (x;) é a probabilidade do i-ésimo cliente ser adimplente, i=1, 2,...,500.
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As variaveis selecionadas pelo modelo sao:
i. Xj: liquidez corrente no periodo 1 (anos 1999 e 2000);
ii. Xz: variagdo no giro do ativo entre os periodos 2 e 1 (variagdo entre
os anos 2001 e 2000);

iii.  Xs: independéncia financeira no periodo 3 (anos 2000 e 2001).

No Quadro 15, a coluna B refere-se aos estimadores [3 do modelo. Em

particular B o= € a constante do modelo e no caso vale 1,716. Sua interpretacao é

similar aos modelos de regressao linear, e assim como ele, seu valor ndo tem
significado logico. A coluna Wald é a Estatistica de Wald, sendo uma medida para
identificar qual, dentre as variaveis selecionadas, que mais participa na explicacao
da variavel resposta. No modelo em questdo, trata-se da variavel Independéncia

Financeira (INDEFIN3). Finalmente a coluna Exp(B), corresponde ao calculo de

eB . Na literatura, esta expressdo é conhecida como Odds ratio® e sua
interpretacao pode ser bem melhor entendida com um exemplo extraido de Logistic

Regression (North Carolina State University, 2002, p.2):

Suponha B¢= 2,0303, entdo exp (2,0303)=10, o que significa que um
crescimento na variavel independente X; de uma unidade, produz na variavel
resposta Y, um acréscimo de 10; desde que as demais variaveis estejam

controladas.

® "Odds of an event occurring are defined as the ratio of the probability that it will occur to the
probability that it will not". (SPSS, 1997, p.42). Tradugéo livre: Odds de uma ocorréncia de um evento
é definido como a razédo da probabilidade em que ele ocorrera, pela probabilidade de que ele nao
ocorrera.
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b) Teste do modelo proposto

Para validar o modelo (5.11), verificou-se o grau de acerto de sua previsao
em recomendar ou nao crédito; como também, o real comportamento da empresa
durante os meses de janeiro e fevereiro de 2003, quanto ao nivel de atraso. O
parametro de decisdo do modelo, foi o valor 0,88, lembrando que essa é a
proporcao de clientes adimplentes na amostra de desenvolvimento.

A metodologia consiste em Analise Comparativa entre os resultados

previstos com os resultados reais obtidos. O valor 0,88 é comparado com a
probabilidade 7 (x), calculada em (5.11): se inferior a 0,88, tem o crédito recusado;

em caso contrario, aprovado. Por outro lado, com referéncia nos meses de janeiro e
fevereiro de 2003, verifica-se quais das empresas ja estudadas na base de
desenvolvimento, ainda estdo utilizando os empréstimos definidos quando no
desenvolvimento do modelo. Em caso afirmativo, qual o numero de dias de atraso
que a empresa apresenta. Se superior a sessenta dias, é classificada como
inadimplente; a exemplo da metodologia empregada na amostra de

desenvolvimento.

Lembrando as medidas, EF;, EM; e EB;, definidas anteriormente e
calculadas no ponto de corte 0,88, temos para os dois instantes, na base de

desenvolvimento e na de validacio, os resultados do teste:

TABELA 10 — PERCENTAGEM DE CLASSIFICACOES CORRETAS, SEGUNDO O TIPO DE ARQUIVO

Medida de Classificagao Arquivo de desenvolvimento (2002) | Arquivo teste (jan/fev 2003)
EF: 70,6% 69,1%
EM; 74,5% 75,6%
EB; 70,0% 68,3%

@ A manutencdo deste valor tem como objetivo, verificar se as condicdes da amostra de
desenvolvimento se mantém. O mercado financeiro ajusta o ponto de corte as necessidades da
politica de crédito ou entdo, utiliza a estatistica de Kolmogorov-Smirnof (KS), para escolher o valor
que mais discrimina clientes adimplentes dos inadimplentes.
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Da amostra inicial de 500 empresas analisadas na base de
desenvolvimento, 375 (75%) apresentaram-se nos meses de janeiro e fevereiro de
2003. Dois motivos podem ser atribuidos a diferenca: ou as empresas liquidaram a
operacao de crédito inicial e ndo a renovaram, ou liquidaram e contrataram um outro
tipo de empréstimo que nao faz parte deste estudo.

De imediato observa-se um acréscimo na taxa EM; e uma consequente queda na
taxa EBt. E prematuro, no entanto, afirmar se o fato é devido a entrada de clientes
com perfil diferente ao amostrado. O que significa que o modelo ja esta
“‘envelhecendo”, ou se a queda na taxa EBt é resultado da tendéncia do modelo em
discriminar melhor os clientes adimplentes do que os inadimplentes, por conta da
desproporcionalidade na amostra de desenvolvimento. No conjunto no entanto, e
independentemente destas consideragdes, o modelo ainda mantém eficiéncia. Se de
fato a queda registrada na medida EB; é fungdo da tendenciosidade, uma mudanca
no valor do ponto de corte, fornece ao modelo as taxas de discriminagdo desejadas.

Isso pode ser obtido através da estatistica KS.

5.2.4. A classificagao do risco e a provisao em crédito

A equacédo (5.11) fornece a probabilidade de adimpléncia para um ano,
uma vez que o comportamento do cliente frente ao empréstimo foi observado
durante o ano de 2002. Esta secdo apresenta um método para indicar o valor de
provisdo de crédito, com base na classificagdo fornecida pela Resolugcdgo CMN
2.682. O método fundamenta-se na probabilidade fornecida pelo algoritmo
apresentado na secao anterior.

Observa-se que a mencionada resolugcao determina que o valor da

provisao de crédito seja fungao do risco de crédito e esclarece-se que somente com
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uma adequada avaliacao de risco ocorre uma correta indicacao do valor de provisao.
Estudos e recomendacgdes recentes (ver Figura 3, secao 3.3), indicam que a analise
do risco de crédito deve passar pela avaliagao de trés variaveis aleatérias: risco de
inadimpléncia do cliente, risco de exposicdo do empréstimo (dado que o cliente
encontra-se inadimplente) e risco de nao recuperar o crédito (dado que foi
considerado perdido). Em verdade, trata-se de avaliar respectivamente as
probabilidades PD, EAD e LGD. Para um melhor entendimento do exposto,
considere-se o exemplo:

Seja a definicdo de perda ou de default (PD): o cliente que apresentar atraso
superior a 60 dias.

Suponha que por uma metodologia, julgamental ou quantitativa, chegue-se a
conclusdo que o cliente XYZ apresente uma taxa de se tornar inadimplente na
ordem de 7%, isto é, p(Perda)= p(PD)= 0,07.

O cliente por sua vez toma um empréstimo de 12 parcelas e, apresenta como
garantia, recebiveis, de valor igual ao principal do empréstimo.

O cliente no entanto, paga somente trés parcelas até a data t. Neste caso, na data, a
probabilidade de exposi¢do do cliente neste empréstimo € p(EAD) =0,75.

Para o banco, no instante t, a chance deste cliente de fato tornar-se uma perda
efetiva é entédo: p(PD) x p(EAD)= 0,07 X 0,75= 0,525.

Nesse exemplo, afirma-se que para empréstimos dessa natureza, o banco recupera
0,65 daqueles considerados dificeis de recuperacéo. Isto é:

p(de nao recuperacao)= p(LGD) = 0,35.

Finalmente o risco de crédito deste cliente é:

p(PD) x p(EAD) x p(LGD) = 0,07 X 0,75 x 0,35= 0,018375 = 1,84%.

Em termos de classificagdo de risco, esse cliente no minimo deve ser enquadrado
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no risco B, o que resultaria em provisionar contabilmente, 1% do valor do principal.
Um caso extremo nesse exercicio, seria a situacdo em que o EAD e LGD tenham
taxa igual a 100%. Ou seja, a exposicado do empréstimo (dado que o cliente esta
inadimplente e as taxas de recuperagao sao respectivamente 100% e 0%). Nesse
caso, p(EAD)= p(LGD)=1 e o risco de crédito, é do cliente, assim, p(PD)= 0,07 = 7%.
O que exigiria classifica-lo em D e provisionar 10 % do principal.

A metodologia a ser apresentada a seguir, supbe 0os casos extremos
para os quais EAD e LGD sao maximos, conforme explicado. Dessa forma, o risco
de crédito € o risco do cliente.

Para classificar o risco do cliente em funcdo da probabilidade m(xi)
fornecida em (5.11), empregou-se 1-x(xi): que é probabilidade de inadimpléncia ou a
probabilidade de perda (default).

A distribuigao de perda revela-se assintética. O decil 9 revela que 90% dos
clientes apresentam uma taxa de inadimpléncia inferior a 31%, conforme Tabela 11

e Grafico 4:

TABELA 11 — DECIS DA DISTRIBUICAO DE PROBABILIDADE DE PERDA

Decil | Probabilidade de perda
1 0,0106
0,0224
0,0344
0,483
0,710
0,0958
0,1477
0,2078
9 0,3070
Total 481

©O~NO Ok~ WN
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GRAFICO 4 - DISTRIBUIGAO DE PERDA
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Conhecendo a probabilidade de perda, € possivel estimar o0 numero médio
de empresas inadimplentes. Para tanto, se calcula a esperanca da distribuicao de

perda, expressa por:

E(T(x))=E(1-n (x)))=2(1-7 (x:)x;) = 58,38 (5.12)

I

O valor 58,38 é a estimativa do numero médio de clientes inadimplentes,
valor estatisticamente igual ao numero de clientes classificados como inadimplentes
na amostra de desenvolvimento; Tabela 4, sec¢ao 5.2.

a) Aplicacao: Classificagao do risco de inadimpléncia

A metodologia para classificar o risco nao considerou a real distribuicdo de
perda, pois como ja visto, encontra-se concentrada. A titulo de exemplo, se a
classificagado de risco obedecesse aos resultados encontrados na Tabela 11, sé
haveria riscos entre os niveis "B" a "E". Assim, optou-se por outro método:

i. Classificar os clientes no nivel de risco "AA", independentemente da

probabilidade de inadimpléncia calculada pelo modelo. Definiu-se entéao
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que o numero de empresas classificadas no risco "AA", limitar-se-ia ao
valor do Percentil 2 (P;), da distribuicdo de probabilidade de
inadimpléncia. Sendo este, P, = 0,00289, o que resultou em 10
empresas classificadas com risco "AA";

i. Os demais riscos, de um total de oito, foram obtidos segundo a fungéo:

n

TP (xi)xi
S0P
IZ:;Xi

Sendo:

Rj= é o risco da classe j; j= 2, 3,4, ...,9; expresso pela esperanca de
perda (ocorréncia de inadimpléncia), ponderada pela frequéncia
acumulada de casos, e;

Kj = &€ o percentual maximo de provisédo na classe de risco j, sendo:

QUADRO 16 — PERCENTUAL DE PROVISAO MAXIMO E RISCO CORRESPONDENTE

J Percentual de Classe de risco j Percentual de | Classe de
provisao (K) provisao (k) risco

2 0,5 A 6 30,0 E

3 1,0 B 7 50,0 F

4 3,0 C 8 70,0 G

5 10,0 D 9 100,0 H

O resultado do método encontra-se na Tabela 12:

TABELA 12 - CLASSE DE RISCO PARA PROVISAO EM CREDITO

Classe de risco | Percentual de provisdo | Numero de empresas | % | Provisionamento

AA 0,0 10 2,0 0,00

A 0,5 22 4,4 0,11

B 1,0 28 5,6 0,28

C 3,0 130 26,0 3,90
D 10,0 174 37,8 17,40
E 30,0 111 22,2 33,30

F 50,0 0 0,0 0,00

G 70,0 6 1,2 4,20
Total | | 481 | 1000 | 59,19

Observando a tabela, verifica-se que ndo houve risco “F”. Da classificagao

“‘E” passou-se imediatamente para risco “G”. O método de classificagcao apresenta
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uma concentragdo em niveis que exigem razoavel provisdo, mas na verdade,
revelou-se muito adequado. Pois, o numero total de clientes a provisionar, 59, é bem
proximo a proporcdo de clientes inadimplentes identificados na amostra de
desenvolvimento (ver Tabela 4, se¢céo 5.2); e a expectativa de perda, calculada em
(5.12).

Por fim, em relagdo as 19 empresas que apresentaram missing values, a
opcgao pode ser de imediato classifica-las no risco H. Penalizando de forma severa a
auséncia de informacao; ou efetuando uma analise individual para identificar o dado
ausente, bem como o nivel de impacto no processo de concessao. Essa etapa, no
entanto, sai da esfera de controle do modelo. Ressalta-se que a decisdo de nao
classifica-los no risco “H”, foi tomada para nao distorcer os resultados

proporcionados.
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6. CONCLUSAO

Como tentativa de organizar e disciplinar o mercado financeiro, surgiram ja
em 1975, discussdes iniciais de regulamentagdo para o sistema financeiro. O
resultado foi o Acordo da Basiléia em 1988. Pelo qual, salvo algumas diferengas
entre paises em esséncia, o sistema bancario mundial orienta-se até hoje; inicio do
terceiro milénio.

As regras la estabelecidas sofreram inumeras criticas e nao foram
capazes de evitar que crises de ordem econdmicas afetassem de forma drastica
inumeras instituicbes financeiras de porte no mundo inteiro, inclusive brasileiras.
Atualmente, esse acordo passa por revisao e esta em pauta um Novo Acordo da
Basiléia, com uma série de modificagdes que afetardo a atuacdo dos bancos na
economia em geral.

No Brasil, a alteracdo nas regras de provisdo em crédito, proporcionada
pela Resolugdo CMN 2.682, modificou o critério de provisdo de crédito nos bancos.
A resolucdo exige dos bancos método de provisdo com base em parametros bem
diferentes da regra anterior. Hoje, as instituicbes financeiras sdo obrigadas a
provisionar o crédito de acordo com o risco de crédito. Sendo que, os critérios de
avaliagao de risco, estdo sob suas responsabilidades. Paralelamente, as instituicbes
sdo fiscalizadas pelo Bacen, através de informag¢des obtidas na Central de Risco
Bacen.

Considera-se que na competitividade natural entre os bancos para
manterem e aumentarem participagdo de mercado em crédito, algum padrdo de
analise de risco de crédito deva existir.

A necessidade de padrédo nao se refere somente a agilizar a concesséo de

crédito, mas também, promover para a ndo ocorréncia de falta de transparéncia que
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um método julgamental possa ocasionar. Em um critério subjetivo, como julgar que a
instituicdo X provisionou melhor do que a Y? Nesse contexto, o objetivo secundario
da pesquisa foi verificar a veracidade da afirmacao:
Bancos de portes e perfis de atuacbes semelhantes apresentam distribuicdes
homogéneas no volume de provisao de crédito, segundo as classes de risco. A nao
ocorréncia desse resultado fornece duas questoes:

i. Ou nao utilizam métodos quantitativos para avaliacdo do risco de

crédito ou;

ii. Adotam em sua politica de crédito, critérios especificos de provisao.

O teste revelou que nao ha uma padronizacdao efetiva. Os bancos
selecionados e avaliados pelo modelo, no periodo estudado, demonstraram que nao
€ possivel afirmar que ha um comportamento homogéneo na avaliagado de risco de
crédito. Por outro lado, ndo é possivel afirmar as razées do resultado: se é fungao do
conservadorismo, fruto de uma politica de crédito; ou de um método julgamental de
avaliacao do risco.

Em se tratar do crédito massificado, esta pesquisa sugere um método
estatistico quando da avaliagdo do risco de crédito no momento da concesséo. O
modelo em questdo afirma que o cliente é adimplente ou ndo em fungdo de
indicadores contabeis; informagdao obtida nos demonstrativos das empresas
selecionadas na amostragem.

O resultado do modelo €, estatisticamente, bastante satisfatorio (ver
respectivamente Tabela 10 e Quadro 14). Os testes de validagdo conduzidos,
confirmaram a estabilidade e resultados proximos aos verificados na amostra de
desenvolvimento (ver Tabela 10 e resultado expresso na Equagao 5.12).

Como consequéncia, e associando o método ao modelo IRB (método
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avancgado, proposto pelo Basiléia Il), em que a correlagédo do risco de crédito sendo
funcdo do risco do cliente (PD), da exposi¢ao do empréstimo tomado (EAD) e da
taxa do banco na recuperagdo de créditos perdidos (LGD); possibilita maior
consisténcia na indicacdo do valor de provisdo de crédito. Isso, em atendimento as
orientacdes da Resolucdo CMN 2.682. Nesse caso, este estudo forneceu bons
resultados para a estimativa da probabilidade de inadimpléncia (PD); ja que, nos
testes efetuados (ver resultados da Tabela 12), a estabilidade do modelo foi
assegurada, ao fornecer resultados coerentes, confirmando, assim, a hipétese de

pesquisa.

Oportunidades para futuras pesquisas

No decorrer desta pesquisa, ao estudar o risco, identificar o tratamento
que a Contabilidade propde nas situacdes nas quais impera a aleatoriedade, é o
objetivo. Percebe-se que a teoria contabil tradicional, sob a 6tica da convengao da
Objetividade e do Conservadorismo, limita a apresentagdo de dados que poderiam
auxiliar a tomada de decisodes.

Nesse ambiente, ndo ha espaco para a mensuragao sob condi¢cdes de
risco. Segundo os autores pesquisados, o problema nao é consequéncia somente
de convencgodes, mas também da dificuldade natural que o contador enfrenta em lidar
com meétodos quantitativos. Uma contribuicdo ao estudo da Contabilidade, sem
entrar no mérito das restricbes discutidas pelas convengdes, seria pesquisar mais
profundamente porque razdo, em existindo a disciplina de Métodos Quantitativos
nos cursos de Contabilidade, ndo se consegue ainda, através da Contabilidade
Gerencial, explorar toda a potencialidade e a contribuicdo pratica dos Métodos

Quantitativos (em particular a Estatistica).
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Quanto ao tipo de informagéo que os relatérios contabeis devem produzir,
€ conhecido e discutido por diversos estudiosos a diversidade de interesse dos
usuarios da Contabilidade quanto as informagdes que devem ser relevantes. Os
bancos em particular, desejam dados que fornecam orientacbes quanto a
capacidade da empresa em cumprir o contrato de crédito. Contudo, demonstrativos
contabeis das empresas nao sociedades anbnimas, em geral apresentam um
balanco extremamente normativo e orientado para necessidades do fisco. Sendo
assim, seu relatério torna-se uma fonte de assimetria da informacgao para o banco,
na premissa que para este, os dados la apresentados, sdo reais e consistentes. A
auséncia de dados contabeis reais e consistentes, induz o desenvolvimento por
parte dos bancos de questionarios proprios com objetivo de responder as suas
necessidades. Questionarios estes, nem sempre corretamente formulados sob o
ponto de vista da teoria contabil.

A busca de informagdes paralelas para diminuir a assimetria da
informacao e a auséncia de um padrao no levantamento das informacgdes seria, por
si sO0, uma fonte para estudos posteriores; ao inferir que bancos de perfis
semelhantes, concorrentes entre si; disputando o mesmo cliente e empregando a
mesma técnica de avaliagao de risco, utilizando fontes alternativas de dados nao
padronizadas, provavelmente fornecerao analises e resultados diferentes.

Outra fonte de estudo: a hipotese de que no futuro, uma vez implantadas
as exigéncias dos 6rgaos reguladores atualmente em discussao; esse ato exerceria
sobre o sistema bancario uma pressado por transparéncia nos demonstrativos de
seus clientes; caso estes desejem uma precificagdo do crédito mais justa,
compativel com o seu risco. Em outras palavras, assimetria da informacdo, para

ambas as partes do negdcio, tendendo a zero.
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Finalmente, considera-se que este estudo colabora para um Sistema de
Informacao eficiente, particularmente na questao de contingenciamento de eventos;
ja que se entende que o que menos importa € o modelo ou a técnica empregada
para avaliar o risco de crédito. Os bancos estdo menos preocupados com os dados

(input) e mais interessados nos resultados (output).
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GLOSSARIO

COMMERCIAL PAPER: trata-se de uma forma de empréstimo no qual a origem nao
€ o0 Banco, mas participantes do mercado que compram os titulos diretamente das
empresas emitentes, como forma de investimento.

DERIVATIVOS: derivativos financeiros (ou contratos de derivativos) instrumentos
que possuem pagamentos ligados a valores mobilidrios previamente emitidos,
usados como instrumentos de redugao de risco.

HOMOGENEIDADE: neste texto fundamenta-se no conceito estatistico. Na
comparagao entre duas distribuicdes, as diferengas de valores na média ndo séo
significativas, indicando que os dados de ambas, apresentam comportamento
similar.

MORAL HAZARD: ou risco moral, trata-se quando uma das partes de uma
transagao se engaja em comportamento indesejavel do ponto de vista da outra
parte. Exemplo: sendo o depdsito garantido pelo governo, os clientes relaxariam o
controle sobre os seus bancos e ficariam tentadas a buscar em outras instituigdes,
taxas de remuneracdo mais altas sobre os seus depdsitos.

OUTLIERS: valor muito dispare, presente em uma distribuicdo de dados de uma
amostra, 0 que sujeita a analise a um viés. Na pratica, este valor € extraido.

RATING: classificagdao fornecida por empresas especializadas na prestagcdo de
informagdes. Avaliam preliminarmente a situagédo econdémico-financeira do tomador,
e por meio de classificagao, revela a capacidade da empresa em tomar crédito. Ha
outros tipos de rating, com objetivos de atender outras e diversas necessidades.

SWAP: um contrato financeiro que permite que uma parte troque (swap) uma série
de pagamentos de juros, por exemplo, por uma outra série de pagamentos de
propriedade de outra parte. No caso de swap cambial, a troca é por moedas.
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APENDICE A — ANOVA, TABELA DE CALCULO AUXILIAR
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1 2 3
Bancos j=1,..,n=3
. Trimestre
Rating .~ A A A
(=1, k=4) (Repeticdes BR (1) BR”2 IT (2) IT”2 UB (3) UB*2 Coluna
r=1,..,12)
AA-B 03/00 19.927 397.082.541 14.188 201.304.189 10.557 111.441.898
cll 06/00 22.035 485.526.698 14.692 215.848.900 13.410 179.838.084
09/00 24.746 612.379.479 15.733 247.532.370 15.290 233.794.206
12/00 26.717 713.794.539 17.183 295.254.799 16.215 262.938.365
03/01 27.548 758.868.232 18.736 351.027.010 16.808 282.496.042
06/01 28.434 808.519.483 19.303 372.617.103 17.427 303.701.719
09/01 28.522 813.499.328 19.781 391.291.631 16.894 285.396.254
12/01 27.257 742.939.020 19.482 379.559.484 16.957 287.556.519
03/02 30.364 921.982.345 18.035 325.250.069 16.195 262.277.539
06/02 31.905 1.017.935.527 18.949 359.049.677 16.460 270.937.796
09/02 30.158 909.507.594 19.725 389.072.794 16.152 260.884.784
12/02 24.287 589.864.368 20.608 424.675.439 13.016 169.414.037
Totall 321.900f 8.771.899.153 216.414] 3.952.483.466 185.382] 2.910.677.244 723.696
(1o. passo) 15.635.059.864
C 03/00 4.651 21.629.602 1.504 2.261.215 2.186 4.777.807
cl2 06/00 4.637 21.505.351 1.468 2.153.650 1.937 3.750.717
09/00 4.569 20.877.512 1.701 2.892.831 1.684 2.835.152
12/00 5.269 27.759.825 1.579 2.492.841 2.072 4.292.800
03/01 5.947 35.362.141 1.602 2.565.331 2.298 5.282.965
06/01 6.234 38.865.356 1.640 2.689.098 2.300 5.291.829
09/01 6.162 37.967.033 1.941 3.768.558 2.745 7.533.114
12/01 5.886 34.644.634 1.831 3.352.454 2.493 6.217.453
03/02 6.278 39.416.833 1.736 3.012.262 2.700 7.288.438
06/02 6.232 38.835.268 1.621 2.628.465 2.871 8.245.141
09/02 6.088 37.066.049 1.724 2.973.052 3.493 12.202.695
12/02 6.072 36.868.520 1.595 2.543.276 2.984 8.906.335
Total2 68.025 390.798.124 19.941 33.333.033 29.764 76.624.447 117.729
(1o. passo) 500.755.604
D-F 03/00 1.690 2.857.696 1.092 1.192.305 506 256.197
cl3 06/00 1.611 2.593.872 1.093 1.195.478 758 574.562
09/00 1.664 2.767.235 1.177 1.384.336 681 463.555
12/00 1.639 2.687.253 1.952 3.809.382 930 864.981
03/01 1.627 2.646.397 1.757 3.086.380 982 964.292
06/01 1.702 2.895.934 1.822 3.319.874 970 939.947
09/01 1.727 2.981.514 1.966 3.864.274 961 924.187
12/01 1.751 3.066.144 2.193 4.808.000 1.000 1.000.719
03/02 1.884 3.549.368 2.276 5.179.525 1.031 1.061.993
06/02 1.687 2.844.451 2.332 5.439.830 975 951.522
09/02 1.794 3.216.936 2.529 6.393.856 820 672.414
12/02 1.526 2.329.809 2.182 4.761.270 963 926.941
Total3 20.301 34.436.611 22.370 44.434.510 10.577 9.601.310 53.247
(1o. passo) 88.472.431
G-H 03/00 965 931.498 310 95.847 353 124.494
cl4 06/00 1.911 3.650.031 843 711.151 1.040 1.081.740
09/00 2.352 5.533.008 1.083 1.172.021 903 815.290
12/00 1.253 1.570.701 395 155.803 648 419.329
03/01 1.908 3.641.864 837 700.374 1.040 1.082.236
06/01 2.236 5.000.389 1.218 1.483.276 901 812.588
09/01 1.275 1.624.949 554 307.102 746 556.069
12/01 1.782 3.176.784 847 717.564 883 780.305
03/02 2.107 4.439.328 1.340 1.794.548 856 732.575
06/02 1.514 2.291.906 716 512.467 811 657.374
09/02 1.564 2.446.032 812 659.033 751 563.521
12/02 1.523 2.319.782 881 776.568 628 394.436
Total4 20.391 36.626.274 9.835 9.085.754 9.560 8.019.956 39.785
(1o. passo) 53.731.985
Total
(1+2+3+4) 2.0 passo 430.616] 9.233.760.163 268.560] 4.039.336.763 235.282| 3.004.922.957 934.458

3.863.131.913,12

1.502.588.436,56

1.153.284.460,94

16.278.019.883




Variavel dependente: Xijl = valor provisionado em func¢io da classe de risco (rating)

Hipéteses nulas:

a) Existe diferengas entre as classificagdes ?
b) Existe diferengas entre os bancos ?
¢) Existe interagdo entre os bancos e as

classificagdes , isto é, existe influéncia
ou predominio de uma classificag¢do por
algum banco ?

Teste a nivel de 5 % de confianga

numero de elementos: k x n x 1=
numero de grupos (rating)=
numero de blocos (bancos) =
nimero de repeticdes =

Soma dos quadrados total (SQT)
SQT

Soma dos quadrados entre

Soma dos quadrados entre linhas (SQE)
SQE

Soma dos quadrados entre colunas (SQC)
SQC

Soma dos quadrados da interaciao (SQI)
SQI

Soma dos quadrados dentro (DO ERRO)
SQD

70. Passo: Calculo das Média quadraticas

Média quadratica entre linhas (MQEL)

MQEL
Média quadratica entre colunas (MQEC)
MQEC
Média quadratica da interacio (MQI)
MOQI
Média quadratica do erro (MQE)
MQE
80. Passo: Cdlculo de F
F das linhas (F1)
Fl
F das colunas (Fc)
Fe

F da interacao (Fi)
Fi

144
12

3 => 36 elementos por grupo

12

16.278.019.882,95

8.991.983.249,72

455.035.969,83

519.042.252,78

6.311.958.410,62

2.997.327.749,91

227.517.984,92

86.507.042,13

47.817.866,75

62,68217204
4,758012023

1,80909455

144

143

EN LN I N

132

158

Prova
8.991.983.249,72

455.035.969,83
519.042.252,78

6.311.958.410,62
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SUMARIO (TABELA ANOVA)
Fonte de Variacao SQ gl MQ Fcalc
Entre linhas (Rating) 8.991.983.249,72 3 2.997.327.749,91 62,68
Entre colunas (Bancos) 455.035.969,83 2 227.517.984,92 4,76
Interacao (Rating x Bancos) 519.042.252,78 6 86.507.042,13 1,81
Erro (Erro) 6.311.958.410,62 132 47.817.866,75 -
Total 16.278.019.882,95 143 - -

Feritico e resultados

Nivel de confianca

Graus de liberdade (nivel de confianca; numerador; denominador)

3; 132 2;132 6132
10,00% 2,084 2,303 1,774
5,00% 2,605 2,996 2,099
2,50% 3,116 3,689 2,408
1,00% 3,782 4,605 2,802
0,50% 4,280 5,299 3,091
0,10% 5,422 6,909 3,743

Resultados: Teste se Fcalculado >= Fcritico => rejeita-se Ho
Nivel de confianca (Rating) (Bancos) (Rating x Bancos)

62,68 4,76 1,81
10,00% REJEITA Hol REJEITA Ho2 REJEITA Ho3
5,00% REJEITA Hol REJEITA Ho2 ACEITA Ho3
2,50% REJEITA Hol REJEITA Ho2 ACEITA Ho3
1,00% REJEITA Hol REJEITA Ho2 ACEITA Ho3
0,50% REJEITA Hol ACEITA Ho2 ACEITA Ho3
0,10% REJEITA Hol ACEITA Ho2 ACEITA Ho3

Modelo:

Hol: Existe diferencas entre
as classificagoes (rating) de

Ho2: Existe diferencas entre

os bancos nas forma de

Ho3: Existe interacio entre
os bancos e as classificacoes ,

isto é, existe influéncia ou
predominio de uma
classificacio de banco no
provisionamento ?

Xijl:ﬂ+06i+ﬁj+iij+8ijl




